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Miisabaka Analizinde Giincel Gelismeler:
Basketbol Uygulamalar1

Kaan Salman’

Ozet

Bu ¢aligma, basketbolda miisabaka analizinin kavramsal temellerini, tarihsel
gelisimini, giiniimiizde kullanilan teknolojik uygulamalarini ve basketbol
antrenorlerinin mag igerisinde karar verme siireglerini ele almakta birlikte,
miisabaka analizinin antrenorler igin roliinii anlatan akademik bir ¢aligmadir.
Miisabaka analizi, spor bilimlerinde performansin objektif bir gekilde sistematik
bigimde degerlendirilmesi, yorumlanmasi ve iyilestirilmesi siirecini ifade
etmektedir. Basketbolda bu siireg, hiicum ve savunma sistemlerini, bireysel ve
takim olarak, taktiksel tercihlerin ve fiziksel performans gostergelerinin mag 6ncesi,
sirast ve sonrasi olmak iizere ii¢ temel agamada kayit altina alinmasi, iglenmesi ve
analizini igermektedir. Modern basketbolda miisabaka analizi, yalnizca istatistiksel
veri toplama ile sinirli kalmayip video analizi, biyomekanik Olgiimler, oyuncu
takip sistemleri ve yapay zeka destekli teknolojiler araciligiyla ¢ok boyutlu bir
yapiya gecmig bulunmaktadir. Caligmanin ilk boliimiinde, miisabaka analizinin
tanimi, antrenorler igin 6nemi, veri toplama-kodlama-uygulama asamalar1 ve
analiz tiirleri agiklanmaktadir. Ikinci boliimde, basketbol analizinin tarihsel
evrimi dort donem iizerinden incelenmektedir: Geleneksel Donem, Dijital
Gegis Donemi, Analitik Devrim Donemi ve Teknoloji ve Yapay Zeka Cagi.
Ugiincii boliimde, Synergy Sports Technology, Hudl, FastScout ve TurboStats
gibi mag i¢i ger¢ek zamanl analiz programlarinin teknik ozellikleri, islevsel
altyapilar1 ve Euroleague ile Tiirkiye Basketbol Stiper Ligi diizeyindeki takimlarin
kullamim alanlar1 detaylandirilmaktadir. Dordiincii boliimde ise antrendrlerin
mola siireglerinde analiz yapma ve stratejileri, devre arasi degerlendirme ve
analizleri, oyuncu rotasyonu ve sahadaki begli kombinasyonlarin yonetimi ile
magin son boliimlerindeki kritik anlarda karar verme mekanizmalar1 bilimsel
cahismalar ve 6nemli Euroleague antrendrlerinden pratik 6rneklerle desteklenerek
agiklanmaktadir. Caliyma, modern basketbolda miisabaka analizinin teknolojik
altyapi, veri yorumlama yetkinligi ve etkili iletisimin entegrasyonuyla saglandigini
ortaya koymaktadir.
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1. Miusabaka Analizi Nedir? Basketbolda Miisabaka Analizinin
Onemi

Miisabaka analizi, spor bilimlerinde performansin objektif kriterlerle
degerlendirilmesi, yorumlanmasi ve geligtirilmesi amaciyla kullanilan
sistematik bir siiregtir (Hughes & Franks, 2004). Basketbolda miisabaka
analizi, ma¢ Oncesinde, esnasinda ve sonrasinda takim ile oyuncu
performansinin nicel ve nitel veriler aracihgiyla incelenmesini ifade eder
(Sampaio & Leite, 2013). Bu siireg, oyun iginde ger¢eklesen hiicum ve
savunma organizasyonlarinin, bireysel ve kolektif hareketlerin, taktiksel
tercihlerin ve fiziksel performans gostergelerinin kayit altina alinmasi,
siniflandirilmasi ve analiz edilmesini kapsar (Csataljay et al., 2009). Bu
vaklagim fiziksel ozelliklerinde 6n planda oldugu basketbolun karmagik ve
dinamik yapisini anlagilir, Olgiilebilir ve eyleme doniistiiriilebilir bilgilere
doniistiirmeyi hedefler (Chen et al., 2025; Gencer et al., 2019). Modern
basketbolda miisabaka analizi sadece istatistiksel verilerin toplanmasiyla
siurh kalmaz; aym zamanda video goriintiileri, biyomekanik olgiimler,
oyuncu takip sistemleri ve yapay zeka destekli teknolojiler aracihigiyla ok
boyutlu bir perspektif sunar (Zhang et al., 2019). Bu ¢ok katmanl analiz
yaklagimi, antrenorlerin ve analiz yapan teknik ekibin oyunu hem makro
diizeyde (takim stratejileri, takimin sahaya yayilimi ve kullanimi) hem
de mikro diizeyde (bireysel oyuncu hareketleri, karar verme siiregleri,
yorgunluk gostergeleri) derinlemesine anlamasini saglar (Fernandez et al.,
2019; Kubatko et al., 2007).

Basketbolda miisabaka analizi, antrenorlerin karar verme stireglerini
destekleyen ve sportif performansin en st diizeye ¢ikarilmasina katki
saglayan temel araglardan biri haline gelmistir (Gémez et al., 2013). Bu
analizler sayesinde antrendrler, rakip takimlarin oyun karakterlerini, siklikla
tercih ettikleri taktiksel diizenleri ve kilit oyuncularin giiglii yOnlerini
sistematik bi¢imde ortaya koyabilmektedir (Courel-Ibanez et al., 2016).
Elde edilen veriler, mag 6ncesi planlamada stratejik kararlarin daha bilingli
sekilde alinmasina olanak tanir. Rakip takimin pick&roll savunma tercihleri
va da gecis hiicumlarinda ortaya ¢ikan hiicumu sonlandirma tercihleri,
video destekli ve istatistik temelli analizler aracihigiyla ayrintili bigimde
degerlendirilebilmektedir (Stavropoulos & Stavropoulos, 2023).

Miisabaka sirasinda gergeklestirilen anlik analizler ise molalar ve geyrek
aralarinda mag i¢i diizenlemeler i¢in antrenorlere hizli ve etkili miidahale
imkan1 sunmaktadir (Garcfa et al., 2013). Ozellikle tablet ve benzeri dijital
araglar tizerinden sunulan giincel hiicum ve savunma bilgileri, oyunculara
somut geri bildirim saglayarak taktiksel siireci hizlandirmaktadir. Bununla
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birlikte, oyuncu rotasyonlarinin planlanmasi da miisabaka analizinin 6nemli
bir kullanim alanini olusturur. Sahadaki oyuncu kombinasyonlarinin
verimliligi, yorgunluk diizeylerinin performans iizerindeki etkisi ve bireysel
eslesmelerden dogan avantajlar, veri temelli yaklagimlar sayesinde daha net
bigimde analiz edilebilmektedir (Sampaio etal., 2015). Son olarak, miisabaka
analizinin katkis1 yalnizca teknik ve taktik boyutla sinirli kalmamakta; kapsaml
analiz ve hazirlik siirecinin oyuncular {izerinde yarattig1 psikolojik giiven,
daha kontrollii ve kararli bir oyun sergilenmesine de zemin hazirlamaktadir
(Lebed & Bar-Eli, 2013). Psikolojik giiven ve zihinsel iyi olugun sportif
performans iizerindeki etkisini inceleyen ¢alismalarda sportif performansin
psikolojik giivenle arttigini desteklenmektedir (Tutal at al., 2022).

Basketbolda miisabaka analizi, zamanlama ve kullanim amacina bagh
olarak ii¢ ana baglk altinda ele alinmaktadir: mag¢ 6ncesi, mag igi ve mag
sonrast analiz siiregleri (Ortega et al., 2006). Mag oncesi analizde, rakip
takimin geg¢mis kargilagmalari incelenerek oyun karakteri, sik kullanilan
taktik diizenler ve 6nemli oyuncularin 6zellikleri ortaya konur; bu bilgiler
dogrultusunda hiicum ve savunma planlamalar1 yapilir (Lorenzo et al.,
2010). Bu agamada video arsivleri, scouting raporlar1 ve istatistiksel
egilimler, antrenorlere rakibe iliskin kapsamli ve yapilandirilmig bir bilgi
temeli sunmaktadir. Mag igi analiz, kargilagma devam ederken elde edilen
verilerin degerlendirilmesini ve bu verilere dayali hizli karar alma siireglerini
kapsar. Molalar, ¢eyrek aralar1 ve oyuncu degigiklikleri sirasinda antrenorler,
mevcut performans gostergelerini gbz oniinde bulundurarak anlik taktiksel
diizenlemeler yapabilmektedir (Stavropoulos & Stavropoulos, 2023). Bu
stirecte tablet destekli analiz sistemleri, son hiicum-savunma sekanslarinin
video kayitlar1 ve anlik istatistikler 6nemli rol oynamaktadir. Mag sonrasi
analiz agamasinda ise takim ve oyuncu performanslart ayrintii bigimde
degerlendirilmekte; giiclii ve gelistirilmesi gereken yonler belirlenmekte,
ortaya ¢ikan hatalarin veya zayifliklarin nedenleri analiz edilerek sonraki
kargilagmalar ig¢in gelisgim alanlar1 tanimlanmaktadir (Sampaio et al,,
2015). Miisabaka analizinin antrenorler igin pratik degeri, yalnizca
verilerin toplanmas1 degil, bu verilerin sahada uygulanabilir kararlara
doniistiiriilmesiyle ortaya ¢tkmaktadir. Tiirkiye Basketbol ligleri diizeyinde
gozlemlenen en yaygin sorun, teknolojik altyapinin mevcut olmasina
kargin, elde edilen verilerin antrenman planlamasi ve mag i¢i miidahalelerde
yeterince iglevsellestirilememesidir. Bu durumun temel nedenleri arasinda;
(1) analiz sonuglarinin oyunculara aktarilmasinda iletisim bariyerleri, (2)
teknik ekiplerin veri yorumlama yetkinligindeki farkhliklar, ve (3) zaman
baskis1 altinda dogru verilere hizli erigim saglayacak dijital altyapinin eksikligi
yer almaktadir. Modern basketbolda basarili miisabaka analizi, teknolojik
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araglarin kullaniminin 6tesinde, analitik diisiinme, etkili iletigim ve sahada
anlik adaptasyon yeteneginin bir sentezi olarak degerlendirilmelidir.

Bu ti¢ analiz evresi, birbirini besleyen biitiinciil bir yap: olugturmaktadir.
Mag sonrasi analizden elde edilen bulgular, bir sonraki miisabakanin
hazirlik siirecine veri saglayarak stirekli bir performans geligim dongiisiiniin
olugsmasmna katki sunmaktadir (Garcfa et al,, 2013). Bununla birlikte,
miisabaka analiz stireci yontemsel agidan dort temel agamada ele alinmaktadir:
veri toplama, verilerin iglenmesi ve kodlanmasi, analiz ve yorumlama ile
elde edilen sonuglarin uygulamaya aktarilmasi (Hughes & Franks, 2004).
Veri toplama agamasinda mag sirasinda gergeklesen olaylar manuel ya da
otomatik sistemlerle kayit altina alinirken; isleme ve kodlama siirecinde bu
veriler simiflandirilarak analiz edilebilir degiskenlere donistiiriiliir. Analiz
ve yorumlama agamasinda istatistiksel ve gorsel yontemler kullanilarak
performans gostergeleri ortaya konur; son agamada ise elde edilen bulgular
antrenman planlari, mag stratejileri ve oyuncu gelisim programlariyla
iligkilendirilerek uygulamaya yansitilir (O’Donoghue, 2010).

2. Gegmisten Giiniimiize: Basketbolda Miisabaka Analizinin
Evrimi

Basketbolda miisabaka analizinin ilk donemleri, antrenorlerin kararlarini
biiyiik ol¢iide kisisel deneyim, sezgi ve gozleme dayandirdigr; teknolojik
olanaklarin ise olduk¢a sinirli oldugu bir siireci yansitmaktadir (Rocha da
Silva & Rodrigues, 2021). 1940’h yillarda NBA’in kurulusuyla birlikte
istatistiksel kayitlar tamamen manuel yontemlerle tutulmug, bu dénemde
kullanilan istatistik verileri agirhikli olarak sayi, serbest atig ve faul gibi temel
gostergelerle sinirli kalmistir. S6z konusu veriler, oyuncu performansina
iligkin yiizeysel bir gergeve sunmakla birlikte, takim verimliligi ya da bireysel
katkinin oyuna etkisini ayrintii bigimde agiklamakta yetersiz kalmistir
(SportsVisio, 2025). 1980°li ve 1990’li yillar boyunca ise mag analizleri
gogunlukla VHS kasetler araciligiyla yiiriitiilmiig; antrenorler ve video
koordinatorleri mag kayitlarini manuel olarak izleyerek notlar almig ve kritik
anlari tekrar tekrar incelemek zorunda kalmigtir (Blumen, aktaran Catapult,
2024). Onemli pozisyonlarin ayiklanmasi amaciyla birden fazla video
oynatict kullamlmasi, analiz siirecini hem zaman agisindan maliyetli hale
getirmis hem de depolama kapasitesinin sinirli olmast nedeniyle verimliligi
diigtirmiistiir (Blumen, aktaran Catapult, 2024). Bu donemde antrenorlerin
yaklagimu, agirlikl olarak set hiicumlari {izerine kurulmugtur. Dean Smith’in
North Carolina’da uyguladigi dort koge hiicum diizeni ya da Phil Jackson’in
Chicago Bulls ile 6zdeslesen tiggen hiicum sistemi gibi organizasyonlar 6n
plana ¢ikmug; ancak bu yapilarin etkinligi ¢ogunlukla nesnel verilere degil,
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antrenorlerin kigisel degerlendirmelerine ve sezgisel ¢ikarimlarina dayali
olarak yorumlanmugtir (Men’s Basketball Coaching Strategies, 2024).
Savunma anlayig1 da benzer bigimde sinurl bir gergevede ele alinmig; adam
adama savunma temel yaklagim olarak kabul edilirken, alan savunmasinin
yayginlagmasi daha sonraki yillarda gerceklesmistir (Krause et al., 2008).

Advanced Basketball Stat Sheet

2.Point FG ~ 3-Point FG = Free Throw | Rebounds Total
Player # Assists | Steals | Blocks | Turnovers | Fouls Point
Al Made At | Made At Made Off. | Def. amnts

Team Totals:

Date: Opposition: www basketballforcoaches com

1990’ yillarin  bagindan itibaren basketbolda miisabaka analizi,
dijital teknolojilerin spor alanina entegre edilmesiyle birlikte 6nemli bir
doniigiim siirecine girmistir. Bu donemin oncii isimlerinden biri olan
Garrick Barr, 1992 yilinda Phoenix Suns biinyesinde video koordinatorii
olarak goreve bagladiginda, mag goriintiilerinin toplanmasi, argivlenmesi
ve diizenlenmesine yonelik siiregleri hizlandirmak amaciyla miihendislerle
birlikte dijital post-prodiiksiyon tabanli diizenleme sistemleri gelistirmigtir
(Barr, aktaran Goskagit, 2013). Barr’in, sinema endiistrisinde kullanilan Avid
Technology’ye ait dogrusal olmayan dijital kurgu sistemini spor alaninda ilk
kez uygulamasi, VHS tabanli manuel diizenleme yontemlerinin yerini alan
yenilikgi bir yaklagim olarak 6ne ¢ikmistir. Bu teknoloji sayesinde antrenorler,
mag Oncesinde gerekli goriintiilere kisa stirede erigebilmig, klipleri istenen
sirayla diizenleyebilmig ve oyunculara gorsel geri bildirimleri daha etkili
bigimde sunabilir hale gelmistir (Barr, aktaran Cronkite News, 2017). Bu
gelisme, Avid firmasinin spor alaninda 6zel bir pazar olusturmasina zemin
hazirlamug ve dijital video diizenleme sistemleri kisa siirede farkli branglarda
ve cesitli rekabet diizeylerinde yaygin bi¢imde kullanilmaya baglanmistir
(Partnow, 2015). 1995 yilinda MiniDV formatinin kullanima sunulmas: ve
devaminda DVD teknolojisinin 1996°da Japonya’da, 1997°de ise Amerika
Birlesik Devletleri’nde piyasaya siiriilmesi, video depolama ve paylagim
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stireclerinde 6nemli bir doniim noktasi olusturmugtur (Museum of Obsolete
Media, 2024). DVD formati, VHS kasetlere kiyasla daha yiiksek depolama
kapasitesi sunmasmnin yani sira, rastgele erisim ozelligi sayesinde belirli
oyun sekanslarina hizli ulagim olanagi saglamistir (Wikipedia, 2025). Ayni
donemde gelistirilen erken donem video analiz sistemleri de dikkat ¢ekici bir
ilerleme ortaya koymustur. Catapult tarafindan 1990’Ih yillarin sonlarinda
gelistirilen ilk sistemler, alt1 adet 9 GB’lik sabit diskten olugan ve toplamda
yaklagik 56 GB depolama kapasitesine sahip donanimlar araciligyla ti¢ ila dort
saatlik basketbol goriintiisiinii saklayabilmistir. Syracuse Universitesi Video
Koordinatorii Todd Blumen’in da ifade ettigi izere, bu kapasite donemi igin
onemli bir yenilik olmakla birlikte, giiniimiiz mobil cihazlarinin sundugu
depolama olanaklartyla karsilagtirldiginda s6z konusu teknolojik sinirliliklar
daha net bigimde anlagilmaktadir (Blumen, aktaran Catapult, 2024). Dijjital
gegls siireci yalnizca video analiziyle sinirli kalmamug, istatistiksel veri toplama
ve degerlendirme yontemlerinde de koklii degisimlere yol agmugtir. Bilgisayar
tabanli istatistik ve scouting yazilimlarinin yayginlagmasiyla birlikte, manuel
not alma siiregleri yerini dijital veri tabanlarina birakmugtir. Barr'in Phoenix
Suns’taki ilk sezonunda gelistirdigi scouting veritabani, ekip {iiyelerinin
raporlarini ortak bir platformda depolayabilmesi, paylagilan veriler tizerinden
kargilastirma yapabilmesi ve siralamalar olusturabilmesi agisindan spor
alanindaki ilk biitiinctil dijital ¢oziimlerden biri olarak degerlendirilmektedir
(Partnow, 2015). 2000’ yillarin baginda internet altyapisinin giiglenmesi
ve yayin teknolojilerinin gelismesiyle birlikte, NBA League Pass gibi dijital
platformlar hayata gecirilmig; boylece basketbol miisabakalarina erisim
mekansal sinirlamalart agarak kiiresel 6lgekte miimkiin hale gelmigtir (Score

Dunks, 2024).

2004 yili, basketbol analitiginin kurumsallagmasi agisindan Onemli
bir kirilma noktas1 olarak degerlendirilmektedir. Bu donemde iki temel
gelisme eg zamanli olarak gerceklesmistir. Tlk olarak, Dean Oliver tarafindan
yayimlanan ‘Basketball on Paper: Rules and Tools for Performance Analysis’
adl1 eser, basketbol performansinin olgiilmesine yonelik analitik yaklagimlar:
sistematik bir gergeveye oturtmug ve modern basketbol analitiginin teorik
temelini olugturmugtur (Oliver, 2004). Oliver’in ortaya koydugu ve “Dort
Faktor” olarak adlandirilan etkili ut yiizdest, top kaybi orani, hiicum ribaundu
yiizdesi ve serbest atiy orani, takim ve oyuncu performansini agiklamada
uzun siire temel referans noktasi olarak kullanilmistir (Petrovi¢ & Tufekovid,
2023). Ayni yil Garrick Barr’in Phoenix Suns’tan ayrilarak Synergy Sports
Technology’yi kurmasi, basketbol analizinde uygulama diizeyinde bir
doniigiimii beraberinde getirmistir. Synergy platformu, mag¢ goriintiileri
ile istatistiksel verileri biitiinlestiren yapisiyla, performans analizini daha
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erigilebilir ve iglevsel hale getirmistir (Wikipedia, 2025). 2004 yilindan
itibaren NBA kargilagmalarini sistematik olarak arsivlemeye baglayan Synergy,
kisa siire i¢ginde NBA, WNBA ve NCAA Division I takimlar1 tarafindan
yaygin bigimde kullanilan standart bir analiz platformuna doniigmiistiir
(Cronkite News, 2017). 2008 yilinda NBA ile imzalanan uzun vadeli lisans
anlagmasiyla birlikte platform, NBA.com, NBA TV ve ligin yayin ortaklarina
da veri ve igerik saglamaya baglamigtir (Wikipedia, 2025). Synergy’nin ayirt
edici Ozelligi, her hiicumun (possession) ayrintili bigimde etiketlenmesi
ve bu verilerin ilgili video kliplerle dogrudan iligkilendirilmesidir. Bu yap1
sayesinde antrenorler ve analistler, rakip takimlarin oyun egilimlerini,
oyuncularin giiglii ve zayif yonlerini ve taktiksel tercihleri hizl ve sistematik
bigimde degerlendirme olanagi elde etmigtir (Bleacher Report, 2013).
Ayn1 donemde Ken Pomeroy tarafindan gelistirilen bagimsiz performans
Ol¢iimiinii esas alan istatistikler, Ozellikle tiniversite basketbolunda 6nemli
bir etki yaratmig; KenPom.com platformu, antrenorler ve analistler igin
temel bagvuru kaynaklarindan biri haline gelmigtir (Bleacher Report, 2013).
Butler Universitesi bagantrenorii Brad Stevens, bu analitik yaklagimin sahaya
yansimasinin sembol isimlerinden biri olarak 6ne ¢ikmigtir. Stevens, 2010
yilinda Butlers NCAA finaline tagidigt siiregte, mag¢ oncesi hazirliklarda
rakip analizinde KenPom verilerini aktif bi¢imde kullandigini ifade
etmigtir (ESPN, 2011). Ayrica Stevens’in, iiniversite basketbolunda ilk
tam zamanl istatistik temelli asistanlardan biri olan Drew Cannon’t teknik
ckibine dahil etmesi ve mag sonrast hazirlanan ayrintili analiz raporlarini
karar siireglerinde merkezi bir unsur olarak degerlendirmesi, analitigin
kogluk pratigine entegrasyonunun o©nemli Orneklerinden biri olarak
kabul edilmektedir (Boston Globe, 2014). Bu siire¢te oyuncu verimlilik
derecesi (Player Efficiency Rating (PER)), galibiyet katkist (Win Shares)
ve saha igi etki (Box Plus/Minus) gibi gelismis performans gostergeleri
yayginlagmig; ESPN analistlerinden John Hollinger’n Memphis Grizzlies’te
basketbol operasyonlarindan sorumlu iist diizey bir yoneticilik pozisyonuna
getirilmesi, analitik uzmanhgin NBA organizasyonlari i¢inde kurumsal bir
kimlik kazandiginin simgesi olmustur (Bleacher Report, 2013). Nitekim
2015 yilina gelindiginde, Dean Oliver'n degerlendirmelerine gére NBA
takimlarinin biiyiik ¢gogunlugunun kendi biinyesinde bagimsiz bir analitik
departman olusturdugu belirtilmig; bu durum, basketbol analitiginin gegici
bir egilim olmaktan ¢ikarak ligin standart uygulamalarindan biri héline
geldigini ortaya koymustur (Bleacher Report, 2013).
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2015 sonrast donem, basketbol analizinde teknolojik entegrasyonun
belirleyici hale geldigi bir ¢ag olarak 6ne ¢ikmaktadir. Optik takip sistemleri,
giyilebilir teknolojiler ve yapay zeka uygulamalari, analiz siireglerine entegre
edilerek hem saha i¢i hem saha dig1 performans ol¢limlerinde ¢igir agmustir.
2013 yilinda NBA, STATS SportVU sistemi ile lig ¢gapinda oyuncu takibine
baglamig ve alti kameradan olugan bu teknoloji, sahadaki tiim oyuncularin
ve topun hareketlerini saniyede 25 kez kaydederek devrim niteliginde bir
veri seti iretmistir (Wikipedia, 2021). SportVU, 2005 yilinda Israilli bilim
insanlar1 Gal Oz ve Miky Tamir tarafindan fiize takip teknolojilerinden
esinlenerek geligtirilmig, 2008’de STATS LLC tarafindan satin alinmug
ve 2010-2011 sezonunda pilot olarak dort NBA takimi tarafindan
kullanilmugtir (Wikipedia, 2025). Sistem, her magtan yaklasgtk 800.000
veri noktast toplamakta ve bu ham veri, bilgisayarla gorii algoritmalari
aracih@iyla oyuncu hizi, mesafe, oyuncular arasi mesafe ve top sahipligi
gibi gelismis istatistiklere doniistiiriilmektedir (Nylon Calculus, 2015).
2017-2018 sezonundan itibaren NBA, SportVU’nun yerini, bilgisayarla
gorii algoritmalar1 ve aktif 6grenme gergevesiyle desteklenen, daha geligmig
bir optik takip sistemi olan Second Spectrum’a birakmustir. Bu sistem,
oyuncularin uzuvlarini, saha gizgilerini ve topu ii¢ milimetre hassasiyetle {i¢
boyutlu nokta bulutu olarak modelleyebilmektedir (DigitalDefynd, 2025).
Ayn1 donemde giyilebilir teknolojiler de yayginlagmig, KINEXON Sports
tarafindan gelistirilen 15,4 gramlik sensorler, NBA takimlarimnin yarisindan
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fazlas1 tarafindan antrenmanlarda kullanilmaya baglanmistir. Bu sensorler,
oyuncularin hareket ve pozisyon verilerini 10 milisaniye gecikmeyle
toplayabilmekte ve RF teknolojisi sayesinde kapali alanlarda GPS alternatifi
sunmaktadir (Wareable, 2018; FiveThirtyEight, 2022). 2021’de WNBA
Commissioner’s Cup finalinde, KINEXON sensorleri ile Hawk-Eye optik
takip sisteminin kombinasyonu, Microsoft Azure ile iglenerek tek bir
magtan yaklagik 50 milyon veri noktasi iiretmistir; bu, Kuzey Amerika’da
mag i¢i giyilebilir kullaniminin ilk 6rneklerinden biri olarak kaydedilmistir
(FiveThirtyEight, 2021). 2025 yilinda ise Euroleague, KINEXON giyilebilir
sensoOrlerini onaylamig ve antrenorler ile oyuncular, miisabaka sirasinda
canli ve objektif verilere erigim saglamaya baglamigtir. Bu sayede mag
yikleri ve antrenman yiikleri kargilagtirilabilmekte, rotasyonlar yorgunluk
gostergelerine gore yonetilebilmekte ve yumugak doku yaralanmalarini
tetikleyebilecek ani yiikler tespit edilebilmektedir (KINEXON Sports,
2025). Yapay zeka, basketbol analizinde performans degerlendirmesinin
Otesine gegerek, sakatlanma Onleme ve antrenman optimizasyonu da
kapsayan bir alan haline gelmistir. 2019-2024 yillar1 arasinda profesyonel
lig sonuglarin1 tahmin etmeye yonelik 34 ¢alismada, Logistic Regression,
Random Forest, Support Vector Machine, Neural Networks, LSTM ve
XGBoost gibi yontemler kullanilmigtir (PLOS One, 2025). Ayrica, Duke
Universitesi'nde gelistirilen bir LSTM ve CNN hibrit modeli, SportVU
verilerini kullanarak 32.000°den fazla pozisyondaki savunma stratejilerini
%381,8 dogrulukla siniflandirabilmistir (Scientific Reports, 2025). 2024
yilinda NBA, Microsoft Azure Cognitive Services iizerinde galigan ve 6zel
tasarlanmig LLM destekli “Insights” platformunu baglatmig; bu sistem,
SportVU ve Synergy oyun verilerini igleyerek skor farki, oyuncu yorgunluk
indeksi ve ge¢mis eslesme bilgilerini entegre eden, 12 dilde kisa analiz
hikayeleri iiretebilen bir yapay zeka ¢oziimii sunmaktadir (DigitalDefynd,
2025). Aymt donemde Dallas Mavericks, OpenAl GPT-40 tabanli “Mavs
AI” konugma asistanini gelistirmig; bu sistem, 15 sezonluk oyun verileri,
marka yonergeleri ve 250.000 ge¢mis miisteri transkripti ile beslenerek,
kullanicilarin dogal dil komutlarina yanit verebilmektedir (DigitalDefynd,
2025). Yapay zeka, ayrica oyuncu sakatlanma risklerini tahmin etmekte,
antrenman programlarini optimize etmekte ve robotik sistemler araciligryla
sut isabetliligini artirmaktadir; 6rnegin, Toyota tarafindan gelistirilen “Cue”
basketbol robotu, profesyonel oyunculardan daha yiiksek isabetlilikle sut
atabilmektedir (PMC, 2021).

Basketbol analizinde teknoloji kullaniminin hizli yayginlagmasi, 6nemli
avantajlar sunmakla birlikte, antrenérlitk mesleginin dogasinda bulunan bazi
kritik boyutlarin gézden kagirilmasi riskini de beraberinde getirmektedir.
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Ozellikle alt liglerde ve geng yas gruplarinda, yiiksek maliyetli sistemlere
erigim kisitliligi, analitik temelli kogluk yaklagimlarinin demokratiklesmesini
engellemektedir. Bu baglamda, ‘veri zenginligi’ ile ‘bilgi zenginligi’ arasindaki
ayrimin net bigimde anlagilmas1 gereklidir. Giintimiizde bir NBA takiminin
tek magtan 50 milyon veri noktasi iretebilmesi, bu verilerin anlaml i¢goriilere
doniigtiirtilebilmesi anlamina gelmemektedir. Antrendrlitk pratiginde asil
deger, hangi verilerin hangi baglamlarda kritik oldugunun ayirt edilmesi
ve bu bilgilerin oyuncularla sahada uygulanabilir sekilde paylagiimasinda
yatmaktadir. Yapay zeka algoritmalarinin 6ngorii giicii ne kadar yiiksek
olursa olsun, oyuncu-antrenor arasindaki giiven iligkisi, takim kimliginin
ingast ve kritik anlarda alinan sezgisel kararlar, basketbolun insan merkezli
dogasinin vazgegilmez unsurlar1 olmaya devam edecektir.

3. Mag Ici Gergek Zamanli Analiz: Teknolojiler ve Uygulamalar

Giiniimiiz basketbolunda antrenérler, miisabaka sirasinda hizhi ve
isabetli kararlar alabilmek amaciyla tablet tabanh analiz sistemleri ve dijital
yazilimlardan yogun bigimde yararlanmaktadir. Bu alandaki en yaygin
platformlardan biri olan Synergy Sports Technology, kiiresel ol¢ekte her
yil on binlerce basketbol kargilagmasini izleyerek yapilandirilmig veri setleri
olugturmaktadir. Synergy biinyesinde gorev yapan analistler ve otomatik
kamera takip sistemleri, oyuncu hareketlerini oyun tiirleri, bireysel davranig
Ortintiileri ve ma¢ baglami gibi degiskenler iizerinden analiz etmekte;
elde edilen giktilar antrenorlere oyun diyagramlari, video Kklipler ve
ozellestirilebilir veri arayiizleri araciligiyla sunulmaktadir (Wikipedia, 2025).
Platformun NBA, WNBA, NCAA Division I ve FIBA gibi organizasyonlarla
birlikte galigmasi ve onde gelen spor medya kuruluglaryla entegrasyonu,
Synergy’nin profesyonel basketboldaki merkezi konumunu gostermektedir.
Nitekim 2013 NBA All-Star Ma¢r'nda En Degerli Oyuncu segilen Chris
Paul’iin performans gelisiminde Synergy analizlerinin roliine dikkat gekmesi,
platformun bireysel oyuncu diizeyindeki etkisini ortaya koyan orneklerden
biri olarak degerlendirilmektedir (Wikipedia, 2025). Synergy’nin mobil
uygulamasi, antrenorlerin mag sirasinda iPad ve benzeri tablet cihazlar
tizerinden rakip takimlarin son hiicumlari, oyuncu egilimleri ve tercih edilen
oyun tiirlerine anlk olarak erismesine olanak tanmimaktadir (App Store,
2024). Bu ozellik, 6zellikle molalar ve geyrek aralarinda yapilan taktiksel
miidahalelerin veri temelli bi¢gimde gergeklestirilmesini kolaylagtirmaktadr.
Benzer sekilde Hudl platformu da, 6zellikle lise ve kiigiik kolej diizeyinde
yaygin bi¢imde kullamilan bir ¢6ziim aracidir. Hudl Replay uygulamasi,
saha kenarindaki tabletler ile analistlerin kullandig1 bilgisayarlar arasinda
ger¢ek zamanli video ve veri paylasimi saglayarak, mag¢ i¢i geri bildirim
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stireglerini  hizlandirmaktadir  (Training Ground Guru, 2024). Hudl
Replay’in Sportscode ile entegre galigmasi sayesinde, onceden kodlanmug
analiz pencereleri iizerinden olusturulan igerikler salon veya antrenman
merkezindeki tiim tablet cihazlara otomatik olarak aktarilabilmekte ve
antrenorler bu verileri aninda oyuncularla paylagabilmektedir (Hudl,
2024). Bir diger onemli dijital ara¢ olan FastModel Sports tarafindan
gelistirilen FastScout yazilimi ise, rakip analizi, oyuncu performans takibi
ve detayli scouting raporlarmnin hazirlanmasinda antrendrlere kapsamli
bir yapr sunmaktadir. FastScout Web, Synergy ile entegre ¢alisarak video
igeriklerinin raporlara eklenmesini kolaylagtirmakta; oyun diyagramlari,
antrenman drilleri ve playbook bilesenlerinin raporlarla birlikte sunulmasina
olanak tanimaktadir (FastModel Sports, 2023). FIBA tarafindan onayh
bir ¢6ziim olan FastScout Pro’nun uluslararast diizeyde yaygin kullanimu,
platformun farkli basketbol kiiltiirlerine uyarlanabilirligini gostermektedir.
Nitekim Giiney Sudan milli takimi yardimei antrenorii Fortune Solomon,
FastScout Pro’nun rakip analizi ve savunma planlamasi siireglerinde 6nemli
katki sagladigini, ayn1 zamanda hazirlik stirecinde zaman tasarrufu ve ig yiiki
azaltimi sundugunu ifade etmigtir (FIBA, 2024).

Synergy Sports Technology, Euroleague ve Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi
(BSL) dahil olmak iizere diinya genelinde profesyonel basketbolda en yaygin
kullanilan performans ve miisabaka analiz platformlarindan biri olarak one
¢tkmaktadir. Platform, “Team Site” olarak adlandirilan merkezi igerik
veritabani iizerinden iki temel iglev sunmaktadir: antrenorliik (coaching) ve
oyuncu izleme-kesif (scouting) modiilleri (SportBusiness, 2024). Coaching
modiilii, antrenorlerin kendi takimlarina iliskin performans analizleri
yapmasina, bireysel oyuncu gelisim siireglerini takip etmesine ve mag igi
performans gostergelerini  degerlendirmesine olanak tanirken; scouting
modiilii, farkll liglerde yer alan oyuncularin incelenmesi, Ozelliklerinin
kargilagtirilmasi ve belirli hiicum—-savunma kriterlerine gore yapilandiriimig
video Kkliplerin olugturulmasini  miimkiin kilmaktadir (SportBusiness,
2024). Synergy’nin ayirt edici 6zelliklerinden biri, her hiicumun (pozisyon)
oyun tiirii (pick&roll, ge¢is hiicumu, post-up vb.), sut tipi ve oyuncu
davraniglar1 temelinde ayrintili bigimde etiketlenmesi ve bu etiketlerin ilgili
video goriintiileriyle dogrudan iliskilendirilmesidir (Wikipedia, 2025). Bu
yap1 sayesinde antrenorler, rakip takimlarin belirli oyun durumlarindaki
savunma veya hiicum tercihlerini hizli bigimde filtreleyebilmekte ve kisa stire
icerisinde hem istatistiksel ¢iktilara hem de gorsel igeriklere erigebilmektedir.
Ornegin, bir rakibin pick&roll savunmasinda agirlikli olarak “switch
(adam degistirme)” ya da “trap (tuzak, ikili stkistirma)” tercihini kullanip
kullanmadig1, son maglara ait tiim ilgili pozisyonlar iizerinden sistematik
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bigimde analiz edilebilmektedir. 2021 yilinda Sportradar biinyesine katilan
Synergy Sports, giiniimiizde NBA takimlarinin biiyiik ¢ogunlugu, tiim
WNBA ve G-League organizasyonlarr, NCAA Division I erkek ve kadin
basketbol takimlari ile Avustralya NBL, Japonya B.League ve Euroleague
gibi iist diizey uluslararas: liglerle ig birligi iginde faaliyet gostermektedir
(SportBusiness, 2024). 2024 yih itibariyla platform, yapay zeka destekli
ileri diizey oyuncu takibi (player tracking) 6zelliklerini de sistemine entegre
etmigtir. Synergy Automated Camera System ile desteklenen bu yapi,
oyuncularin kiitle merkezi verilerini temel alarak hiz, konumlanma ve saha
kullanimi gibi degiskenlere iligkin daha derin analiz katmanlar1 sunmaktadir
(SportBusiness, 2024). Kullanicilar, Team Site arayiizii iizerinden maglar,
takimlar ve oyuncular arasinda kapsamli arama yapabilmekte; 6zellestirilebilir
filtreler olugturarak bu filtreleri kaydedip hizli erisim saglayabilmektedir
(Synergy Support, 2024). Ayrica “My Edits” ozelligi, kullanicilarin kendi
ozel video kesitlerini diizenlemesine ve argivlemesine imkan tanirken;
“Community” alani, platform kullanicilar1 arasinda bilgi paylagimi ve
etkilesimi desteklemektedir (Synergy Support, 2024). Synergy’nin iOS
ve Android tabanli mobil uygulamasi ise, antrenorlere mag sirasinda saha
kenarindan tablet araciligiyla anhk erigim olanag: sunmakta; 6zellikle mola
stireglerinde son hiicum—-savunma sekanslarinin oyunculara gorsel olarak
aktarilmasini kolaylastirmaktadir (App Store, 2024). Platformun profesyonel
basketboldaki islevsel ©Gnemine iliskin olarak, Arizona Universitesi
bagantrenorii Adia Barnes'in Synergy Sportsun yenilik¢i yaklagiminin
teknik ekibin giinliik operasyonlarini daha etkili ve verimli hale getirdigini
vurgulamasi dikkat gekmektedir (FastModel Sports, 2021). Benzer sekilde
Tiirkiye’de Fenerbahge Beko ve Anadolu Efes gibi Euroleague diizeyinde
miicadele eden kuliipler, Synergy Sports’u hem rakip analizinde hem de
oyuncu gelisim siireglerinin izlenmesinde aktif bigimde kullanmakta ve
platformdan elde edilen verileri karar destek mekanizmalarinin merkezine
yerlestirmektedir.
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Mag i¢1 gergek zamanl istatistik takibi, antrenorlerin miisabaka sirasinda
ortaya ¢ikan performans gostergelerini anlik olarak izleyebilmesine ve bu
dogrultuda taktiksel miidahalelerde bulunabilmesine olanak taniyan kritik
bir karar destek siireci olarak degerlendirilmektedir. Bu alanda kullanilan
yazilimlar, manuel veri girigine dayal klasik istatistik programlarindan, sensor
ve yapay zeka destekli otomatik takip sistemlerine kadar genig bir teknolojik
yelpazeye sahiptir. Basketbol analizinde uzun siiredir kullanilan TurboStats,
30 yih agkin deneyimiyle 6ne ¢ikan platformlardan biri olup, 300%in
tizerinde istatistiksel degigken, gelismis verimlilik parametreleri ve mag igi
canli takip 6zellikleri sunmaktadir (TurboStats, 2024). Sistem, antrenorlerin
mag esnasinda oyuncu verimliligini, rakip baskisinin yogunlastig: alanlar1 ve
kullanilan oyun tiirlerinin etkinligini es zamanli olarak degerlendirmesine
imkan tanimakta; bu sayede devre arasi ve mola siireglerinde daha bilingli
diizenlemeler yapilabilmektedir. Gergek zamanli veri toplama siirecinde
otomasyonun bir diger 6nemli Ornegi, sensor tabanl altyapiya sahip
ShotTracker platformudur. ShotTracker, oyuncu istatistiklerini manuel
miidahaleye gerek kalmadan otomatik olarak kaydederek, yapay zeka
destekli sesli komut sistemi ve video entegrasyonu sayesinde antrenorlere
saha kenarinda hizli ve iglevsel geri bildirimler sunmaktadir (ShotTracker,
2025). Bu tiir sistemler, yalnizca mag giinii kararlarini degil, ayn1 zamanda
antrenman siireglerinin planlanmasini ve performans takibinin siirekliligini
de desteklemektedir. Benzer sekilde Hoopsalytics, video baglantili istatistik
yaklagimiyla sayisal verileri gorsel baglama tagiyan, erisilebilir bir analiz
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¢oziimii sunmaktadir. Platform, mag verilerinin ilgili video sekanslarryla
eslestirilmesini saglamakta; ozellikle oyuncu istatistikleri ve 6zellestirilebilir
analiz ekranlar1 araciigiyla oyuncu etkisinin daha biitlinciil bigimde
degerlendirilmesine olanak tamimaktadir (Hoopsalytics, 2024). Ayrica
vapay zekd destekli asistan modiilii, kullanicilarin takim  performansi
veya rakip egilimlerine yonelik sorularina analitik gerekgelerle yanit
tiretebilmektedir. Uluslararasi diizeyde yaygin kullamilan bir diger sistem
olan FIBA LiveStats ise, FIBA kurallarina tam uyumlu yapistyla profesyonel
ve yar1 profesyonel liglerde gerg¢ek zamanl istatistik kaydi ve canli veri
yaymn imkani sunmaktadir. Ucretsiz olarak kullanilan bu yazilim, mag igi
temel ve ileri diizey istatistiklerin hizli bi¢imde toplanmasini, verilerin diga
aktarilmasini ve FIBA Organizer yarigma yonetim sistemiyle entegrasyonu
miimkiin kilmaktadir (FIBA Organizer, 2024). Gergek zamanl istatistik
takibi sayesinde antrendrler; hiicum bagina say1 (points per possession), top
kayb1 orani, ribaund yiizdeleri, faul durumu takibi gibi kritik performans
gostergelerini es zamanli olarak izleyebilmekte ve bu veriler dogrultusunda
mag i¢i stratejik uyarlamalar gergeklestirebilmektedir. Ornegin, hiicum
ribaundu yiizdesinin diigiik seviyede seyrettiginin tespit edilmesi, ikinci
yart i¢in ribaund pozisyonuna yonelik taktiksel vurgu yapilmasini gerekli
kilabilirken; rakip takimin gegis hiicumlarinda yiiksek verimlilik {iretmesi,
savunma gecig hizinin artirilmasina yonelik anlik diizenlemeleri beraberinde
getirebilmektedir.

Gergekzamanlianalizsistemlerininsahayayansimasi, teoride 5ngoriilenden
daha karmagik bir siireci igermektedir. Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi ve
EuroLeague diizeyinde yapilan gozlemler, teknik ekiplerin mag sirasinda
gok sayida veriyle karg1 karstya kaldigini; ancak sinirli zaman dilimlerinde
(60 saniyelik mola, 15 dakikalik devre arasi) bu verilerin yalnizca kiigiik
bir kisminin etkili bigimde kullanilabildigini gostermektedir. Antrendrlerin
mag i¢i karar verme siireglerinde en sik bagvurduklar1 gostergeler arasinda;
hiicum bagina say1 (PPP), top kaybi sayisi, ribaund farki ve faul durumu
yer almaktadir; ancak bu verilerin yorumlanmasi, rakibin oyun profiline,
magin skoruna ve kalan siireye gore dinamik bi¢imde degismektedir.
Ornegin, son geyrekte geriden gelen bir takimin tempo artirma ihtiyact,
gecis hiicumu verimliligi ve ribaund yiizdelerini birincil karar noktas: haline
getirirken; onde olan bir takim igin top kaybr orami ve savunma etkinligi
daha kritik hale gelmektedir. Bu nedenle, analiz sistemlerinin sundugu
standart raporlarin 6tesinde, antrendrlerin baglama 6zgli <ne zaman hangi
veriye bakilacaginn bilen deneyimli bir analiz ekibiyle ¢aligmasi, teknolojinin
gergek potansiyelinden yararlanilmasi agisindan belirleyicidir.
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4. Antrenorlerin Mag Sirasinda Kullandig1 Analiz Yontemleri ve
Stratejik Miidahaleler

Miisabaka sirasinda antrenérlerin kargilastigi en biiyiik zorluk, yiiksek
biligsel yiik altinda gok sayida degiskeni ey zamanli olarak degerlendirme
ve hizli kararlar alma gerekliligidir. Bir basketbol magi sirasinda antrenér;
skorboard bilgileri, oyuncu performanslari, rakip degisiklikleri, faul
durumlari, tempo, momentum ve zaman yonetimi gibi en az dokuz farkl
degiskeni siirekli izlemek durumundadir. Bu baglamda, ‘analitik antrenorlik®
yalnizca verilere dayali karar verme anlamina gelmez; aksine, hangi verilerin
hangi mag anlarinda belirleyici oldugunu ayirt etme ve bu bilgileri saha iginde
uygulama yetenegini ifade eder. Literatiirde antrenorlerin mag igi karar verme
stireglerini inceleyen ¢aligmalar sinirli olmakla birlikte, uzman antrendrlerin
deneyim temelli sezgisel kararlarinin, karmagik veri analizlerinden daha
hizl1 ve bazi durumlarda daha etkili sonuglar {irettigine isaret etmektedir.
Dolayisiyla, modern basketbolda ideal yaklagim, analitik diigiince ile
deneyimsel sezginin dengeli bir sentezini kurmaktir. Antrenorlerin bu
dengeyi saglayabilmesi igin; asistan antrenorler ve video koordinatorleriyle
islevsel bir iletisim sistemi kurmasi, mag¢ Oncesi hazirlik siirecinde 6ncelikli
karar noktalarini netlestirmesi ve mag i¢i bilgi akigini sinirh sayida kritik
gostergeyle yonetmesi gerekmektedir.

Molalar, basketbol antrenorlerinin  miisabaka siirecine dogrudan
miidahale edebildikleri en kritik anlardan biri olarak kabul edilmekte olup,
60 saniyelik stnirlt bir zaman dilimi igerisinde etkili analiz, net yonlendirme
ve dogru iletisim gerektirmektedir. 2023-2024 Euroleague sezonunda
kullanilan toplam 2.773 molanin incelendigi giincel bir aragtirma, mola
sonrasinda oynanan hiicumlarin say1 verimliligi agisindan anlamli sonuglar
ortaya koydugunu gostermektedir (Ozdemir & Belli, 2025). Bulgular,
ozellikle ev sahibi takimlarin mola sonrast ilk hiicumda daha yiiksek hiicum
verimliligi sergiledigini ortaya koymakta; bu durum, seyirci destegi ve
psikolojik tstiinliigiin kisa vadeli performans giktilari {izerinde belirleyici
olabilecegine igaret etmektedir. Mola sonrasi hiicum organizasyonlarinin
(After Timeout Plays — ATO) taktiksel degeri, kritik zaman dilimlerine
odaklanan ¢aliymalarla daha ayrintili bicimde ele alinmaktadir. 2022/23
Euroleague sezonunda son iki dakika ve uzatma boliimlerinde oynanan
169 magtan elde edilen 365 ATO’nun analiz edildigi bir aragtirmada, bu
tir molalarin yaridan fazlasinin magin son 30 saniyesinde kullanildig:
tespit edilmistir (Garcfa-Rubio et al., 2025). Bu bulgu, mola sonrasinda
uygulanacak setlerin yalnizca taktik dogruluk agisindan degil, ayni zamanda
yiiksek baski ve psikolojik stres kosullarini yansitacak bi¢gimde antrenman
stireglerinde tekrar edilmesi gerektigini gostermektedir. Mag igi mola
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stirecinde antrenorler, tablet tabanli analiz sistemlerinden yararlanarak
son pozisyonlara ait video goriintiilerini oyuncularla paylagmakta ve
gorsel geri bildirim yoluyla mesajin daha hizli ve net bigimde iletilmesini
saglamaktadir. Ozellikle rakip takimin son hiicumlarda kullandig1 pick&roll
savunma tercihlerinin (6rnegin switch, hedge veya drop) kisa video kliplerle
gosterilmesi, hemen ardindan uygulanacak hiicum organizasyonunun daha
bilingli bigimde planlanmasina katki sunmaktadir. Euroleague verilerine
dayanan bagka bir ¢aligmada, molalarin skor farkinin beg say1 veya daha az
oldugu kritik anlarda momentumu durdurma agisindan iglevsel olabildigi;
ancak magin nihai sonucunu degistirme etkisinin sirlt kaldigi rapor
edilmistir (Favero et al., 2025). Ote yandan, son ii¢ Euroleague sezonuna ait
380.000’in iizerinde oyun olayinn incelendigi genig 6lgekli bir analiz, baz1
durumlarda mola kullanilmadan oyunun akigina miidahale edilmemesinin
daha olumlu sonuglar dogurabildigini ortaya koymustur (Eurohoops,
2021). Bu bulgu, antrenorlerin mola kararlarini yalmizca skor farkina dayal
olarak degil; takimin momentumu, oyuncularin yorgunluk diizeyi ve rakibin
oyun yapisindaki ani degisimler gibi ¢ok boyutlu degiskenleri dikkate alarak
vermesi gerektigini gostermektedir. Etkili bir mola iletigimi igin literatiirde
sikhikla vurgulanan yaklagim ise ii¢ agamali bir yapidan olugmaktadir:
mevcut sorunun agik bi¢imde tanimlanmasi, uygulanabilir ve net bir
¢Oziim Onerisinin sunulmasi ve son olarak oyuncularin motivasyonunu ve

Ozgiivenini giiglendirecek kisa bir yonlendirme ile siirecin tamamlanmasi.
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Devre arasi, basketbol miisabakalarinda antrenorlerin ilk yariya ait
performansi biitiinctil bigimde degerlendirerek ikinci yari igin stratejik
diizenlemeler yapabildikleri en kapsamli zaman dilimini olugturmaktadir.
Yaklagik 15 dakikalik bu siireg, genellikle oyuncularin fiziksel toparlanmasina
ayrilan kisa dinlenme boliimii, antrenor ve teknik ekibin degerlendirme
siireci ile oyunculara yonelik takim toplantisi ve son olarak ikinci yar1 6ncesi
1stnma olmak {izere ii¢ ana agamada ele alinmaktadir (Hooptactics, 2024).
Ik 3-5 dakikalik boliimde oyuncular sivi alimi ve aktif dinlenme yoluyla
tizyolojik toparlanma siirecine girerken, antrenorler ve yardima ekip ilk
yartya ait istatistiksel ¢iktilar1, gézlem notlarini ve video goriintiilerini hizli
bigimde analiz etmektedir. Sonraki agamada ise uygun gekilde planlanmug
isinma uygulamalari, kas-iskelet sisteminin performansa hazirlanmasinda
ve yaralanma riskinin azaltilmasinda kritik bir koruyucu rol iistlenmektedir
(Dereli, 2025). Bu asamada kullanilan ger¢ek zamanli video ve veri analiz
sistemleri, devre arast karar alma siirecini 6nemli 6l¢iide desteklemektedir.
Nitekim Boston College Kadin Basketbol Takimi Video Koordinatorii
Derrick Slayton, gergek zamanli video analiz altyapisinin devre arasinda
yapilan ayarlamalarin etkinligini artirdigii ve takim performansina
dogrudan katki sagladigini ifade etmektedir (Catapult, 2024). Benzer
sekilde, Purdue Universitesi Erkek Basketbol Takimi tarafindan kullanilan
Catapult T7 sistemi, devre arasinda anhk vyiiklenme verileri sunarak
antrenorlerin oyuncularin fiziksel durumlarini degerlendirmelerine ve ikinci
yar1 igin uygun geri bildirimler vermelerine olanak tanimaktadir. Bu siiregte
enerji alimmnin desteklenmesi ve oyuncularin ikinci yariya optimal fiziksel
diizeyde baglamasi da performans yonetiminin 6énemli bir pargasi olarak
ele alinmaktadir (Catapult, 2024). Devre arasi istatistiklerinin performans
ongoriisiindeki rolii, giincel bilimsel calismalarla da desteklenmektedir.
2020/21-2022/23 sezonlar1 arasinda oynanan ¢ NBA sezonuna ait
verilerin bilgisayar algoritmalar1 kullanilarak analiz edildigi bir aragtirmada,
devre arasi performans gostergelerinin mag sonucunu tahmin etmede yiiksek
dogruluk diizeyine sahip oldugu ortaya konmustur (Georgakopoulos et al.,
2024). Bu durumda antrenorler, devre arasi siirecinde takim ve bireysel
skorlar, sut haritalart ve liderlik raporlarini inceleyerek problem alanlarini
belirlemeye odaklanmaktadir. Ozellikle rakip oyuncularin skor katkilari,
ofansif ribaund oranlari, top kaybi siklig1 ve sut tercihleri gibi gostergeler
oncelikli degerlendirme baghklar1 arasinda yer almaktadir (Hooptactics,
2024). Euroleague ve Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi diizeyinde devre
arast uygulamalar1 genellikle yapilandirilmig ve zaman yonetimi agisindan
disiplinli bir sekilde yiiriitiilmektedir. Video koordinatorleri veya istatistik
asistanlari, ilk yariya ait verileri tablet ya da diziistii bilgisayar araciigiyla
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bagantrenore sunmakta; basantrenor ise bu bilgiler dogrultusunda ikinci
yart i¢in en fazla bir ila ti¢ kritik performans gostergesine odaklanan net bir
strateji belirlemektedir. Bu yaklagim, oyuncularin biligsel yiikiinii sinirlamak
ve mesajin sahaya daha etkili bigimde yansimasini saglamak agisindan 6nem
tagimaktadir (Hooptactics, 2024). Takim toplantilarinda iletisimin tek bir
antrenor lizerinden yiiriitiilmesi, mesaj biitlinliigiinii korumak adina tercih
edilmekte; geri bildirimler genellikle pozitif bir dil kullanilarak, bireysel
oyuncular yerine takim davraniglarina odaklanacak sekilde sunulmaktadir.
Taktiksel diizenlemeler ise ¢ogunlukla beyaz tahta {izerinde gorsel
diyagramlar araciligiyla agiklanmaktadir (Winning Hoops, 2016). Devre
arast analizlerinin pratikteki yansimalarina 6rnek olarak, bir Euroleague
takiminin ilk yarida rakibin pick&roll hiicumlarindan yiiksek verimlilikle
say1 iirettigini tespit etmesi durumunda, savunma stratejisini ikinci yari igin
degistirmesi gosterilebilir. Benzer gekilde, geg¢is hiicumlarinda beklenen
iretkenlige ulagilamadiginin belirlenmesi halinde, devre arasi toplantisinda
ribaund sonrast ilk pasin hizi ve diger oyuncularin kogu zamanlamalari
oncelikli miidahale alanlar1 olarak ele alinabilmektedir. Bu tiir veri temelli
diizenlemeler, devre arasinin magin gidisatina etki edebilen kritik bir karar
verme siireci oldugunu agikga ortaya koymaktadir.

Ovyuncu rotasyonu ve sahadaki beslinin (lineup) yonetimi, basketbol
antrenorlerinin ma¢ esnasinda verdikleri en kritik stratejik kararlardan
biri olarak kabul edilmektedir. Bu kararlar, yalnizca bireysel oyuncu
performanslarini  degil, aym1 zamanda takimmn hiicum ve savunma
etkinligini dogrudan etkileyen yapisal sonuglar dogurmaktadir. Lineup
degerlendirmelerinde yaygin bi¢imde kullanilan arti/eksi gostergeleri,
bir oyuncunun sahada bulundugu siire boyunca takimin skor farkindaki
degisimi Olgerek begli kombinasyonlarin etkinligine dair temel bir referans
sunmaktadir (Gong & Chen, 2024). Bu yaklagimin daha geligmis bir formu
olan diizenlenmis arti/eksi (adjusted plus/minus (APM)), oyuncularin
performanslarini yalmizca skor ¢iktilar: tizerinden degil; takim arkadaglarinin
ve rakiplerin kalitesi gibi baglamsal degiskenleri de hesaba katarak
degerlendirmeyi amaglamaktadir. 2000’li yillarin ortalarindan itibaren
analitik literatiirde 6nemli bir yer edinen bu yontem, bireysel katkilarin
daha nesnel bi¢imde yorumlanmasina olanak tanimaktadir (Grassetti et al.,
2020). Grassetti ve galiyma arkadaglar1 tarafindan geligtirilen genigletilmig
APM modeli ise analizi bir adim ileri tagiyarak, bireysel oyuncularin yani sira
tam begli dizilimleri es zamanl olarak siralamakta; bu sayede antrenorlere
hangi beslerin farkli mag anlarinda daha verimli sonuglar {irettigine dair
ayrintill ongoriiler saglamaktadir. NBA’de 2015/16-2021/22 sezonlari
arasindaki verilerin incelendigi bir arastirma, hiicumda gok yonlii becerilere
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sahip oyuncularin en yiiksek ofansif katkiy sagladigini; savunmada ise pota
cevresini etkin gekilde koruyabilen uzun oyuncularin daha belirleyici rol
tistlendigini ortaya koymustur (Gong & Chen, 2024). Ayni ¢aliymada, zaman
icinde farkli hiicum pozisyonlar1 arasindaki arti/eksi farklarinin azalmasi,
modern basketbolda geleneksel pozisyon tanimlarinin giderek esnedigini
ve oyuncularin daha hibrit roller iistlendigini destekleyen 6nemli bir bulgu
olarak degerlendirilmigtir. Beg yonetiminde dikkate alinmasi gereken bir
diger temel unsur, oyuncu yorgunlugunun performans tizerindeki etkisidir.
Literatiirde yorgunlugun sut performansini anlamli bigimde olumsuz
etkiledigi; ozellikle yiiksek diizeyde fiziksel yorgunlugun hem iki sayilik
hem de {i¢ sayilik atig isabetini diigiirdiigli ve bu etkinin ii¢ sayilik atiglarda
daha belirgin oldugu gosterilmigtir (Li et al., 2025). Bu nedenle rotasyon
kararlar1 yalnizca taktiksel uyum temelinde degil, ayn1 zamanda kalp atim
hizi, kan laktat diizeyi ve algilanan efor derecesi (RPE) gibi fizyolojik
gostergeler dikkate alinarak planlanmalidir (Edwards et al., 2018). Yogun
mag takvimine sahip Euroleague ve Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi gibi
organizasyonlarda ardigik maglarin (back-to-back) yarattig: yiik, rotasyon
stratejilerinin 6nemini daha da artirmaktadir. Geng basketbolcular tizerinde
yapilan bir ¢aligmada, ardigtk maglarn ikinci kargilagmasinda goreceli
kosu mesafesinde anlamli bir diisiis gozlenirken, zirve yiik degerlerinin
korunmasi; oyuncularin uygun rotasyon stratejileriyle artan taleplere uyum
saglayabildigini gostermistir (MDPI, 2024). Ust diizey liglerde antrenérler,
Synergy Sports gibi gelismis analiz platformlart araciligiyla beglerin hiicum ve
savunma verimliliklerini karsilagtirarak kararlar almaktadir. Belirli bir beglinin
hiicumda yiiksek {iiretkenlik sergilemesine kargin savunmada zayit kalmasi,
bu kombinasyonun rakibin oyun profiline gore sinirh siirelerle kullanilmasi
gerektigine igaret edebilmektedir. Son olarak, rotasyon kararlarinda bireysel
eslesmeler (match-up) ve faul durumu gibi baglamsal faktorler de belirleyici
rol oynamaktadir. Ozellikle kritik periyotlara girilirken kilit savunma
oyuncularinin korunmasi veya hiicumda avantaj yaratabilecek eglesmelerin
hedeflenmesi, magin son boliimiine yonelik stratejik planlamanin bir pargasi
olarak degerlendirilmektedir. NCAA Erkek Basketbolu iizerine yapilan bir
aragtirma, etkili rotasyon yonetiminin sikigtk mag takvimlerinde yorgunluk
kontrolii agisindan temel bir unsur oldugunu ve bu siirecin giiglii yardimci
antrenor kadrolari, etkili iletisim ve seyahat kaynakli yiiklerin minimize
edilmesiyle daha verimli hale getirilebildigini ortaya koymustur (Teramoto
& Cross, 2010).
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Mag icianalizsiiregleri ve stratejik miidahalelerin saha i¢indeki kargiliklarini
ortaya koymak agisindan Euroleague ve Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi’nden
elde edilen 6rnekler 6gretici nitelik tagimaktadir. 2024-2025 Euroleague
sezonunda Sarunas Jasikevicius, Fenerbahge Beko ile yaganan yapisal ve
kadrosal sorunlar1 analitik temelli kararlar ve stratejik uyarlamalar yoluyla
yonetmis ve bu yaklasimin sonucu olarak Aleksander Gomelskiy Yilin
Antrenorii 6diiliine layik goriilmiistiir (Euroleague, 2025). Sezonun ilk
maginda Scottie Wilbekin’in gok erken bir zaman diliminde sezonu kapatan
On ¢apraz bag sakatlig1 yagamasi, Jasikeviciusu hem rotasyon planlamasini
yeniden kurgulamaya hem de sezon igerisinde Errick McCollum ve Jilson
Bango gibi transferlerle takimin rekabet diizeyini korumaya yoneltmistir
(Euroleague, 2025). Teknik ekibin Synergy Sports aracihigiyla rakip
analizlerini diizenli bigimde yiiriitmesi ve bu verileri devre aralar1 ile mola
stireglerinde somut taktiksel diizenlemelere doniistiirmesi, Fenerbahge
Beko’nun sezon igerisinde iki farkli donemde alti maghk galibiyet serisi
yakalamasinda ve Virtus Bologna ile Olympiacos gibi zorlu deplasmanlarda
kritik galibiyetler elde etmesinde yardimcr olmustur (Euroleague, 2025).
Benzer gekilde, 2023-2024 sezonunda Panathinaikos’u Euroleague
sampiyonluguna tagiyan Ergin Ataman’in bagarisi, yapilandirilmig bir
oyun sistemi ile oyunculara bu sistem igerisinde karar verme ozgiirligii
tantyan yaklagiminin birlesimine dayanmaktadir (Basketball Sphere, 2024).
Ataman’in sezon boyunca oyuncularindan yiiksek taleplerde bulunmasi,
performans sorumlulugunu net bigimde tanimlamasi ve kritik anlarda
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oyuncularina giiven vermesi, takimin 6zellikle Final Four siirecinde istikrarl
bir performans sergilemesini saglamistir (Euroleague, 2025). Euroleague
pivotu Mathias Lessort’un ciddi sakathgmna ragmen takim performansinda
belirgin bir diisii§ yasanmamasi, rotasyon yonetimi ve begli kombinasyonlarina
yonelik analizlerin etkin bi¢imde uygulandigini gostermektedir. Mag igi
analiz ve clutch time yonetimine iligkin bir diger dikkat gekici 6rnek, 2022
Euroleague yar1 finalinde Anadolu Efes’in Olympiacos kargisinda elde ettigi
galibiyettir. Bu kargilagmada teknik ekip, ma¢ boyunca rakibin savunma
diizenlerini anlik olarak analiz etmig ve son hiicumda Vasilije Micic igin
tasarlanan oyun, Efes’i finale tagtyan belirleyici bir skorla sonug¢lanmugtir
(Euroleague, 2025). Bu durum, devre arasi ve mola siireglerinde yapilan
detayl video analizlerinin ve 6nceden ¢aligilmig 6zel setlerin kritik anlarda
oyunun sonucunu dogrudan etkileyebildigini ortaya koymaktadir.
Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi’'nde miicadele eden ekiplerde benzer analitik
yaklagimlar1 ulusal lig diizeyinde uygulamaktadir. 2023-2024 sezonunda lig
sampiyonluguna ulagan Fenerbahge Beko, Synergy Sports verileri araciligryla
rakip takimlarin hiicum ve savunma zaaflarini belirlemis ve 6zellikle play-off
siirecinde bu analizleri sonug alic1 bigimde kullanmistir (Wikipedia, 2025).
Devre aralarinda yapilan hizli istatistiksel degerlendirmeler, rakibin yiiksek
verimlilik gosterdigi alanlarin tespit edilmesi ve savunma kurgusunun buna
gore yeniden diizenlenmesi bu siirecin temel bilesenleri arasinda yer almugtir.
Anadolu Efes ise yogun fikstiir nedeniyle olugan yiiklenme riskini yonetmek
amactyla KINEXON gibi giyilebilir teknolojilerden elde edilen verileri
kullanarak Euroleague ve BSL maglari arasindaki performans dengesini
optimize etmeyi hedeflemistir. Bunun yani sira, 2024-2025 sezonunda
Bahgesehir Koleji’nin lig performansi, mag igi istatistik takibine dayali
besli kombinasyon analizlerinin 6nemini ortaya koymaktadir. Teknik ekip,
ozellikle son ¢eyreklerde en verimli begini sahada tutarak kargilagmalarda
avantaj saglamistir (Eurobasket, 2024). Euroleague’de Olympiacos’u iist
iste dordiincii kez Final Four’a tagiyan Georgios Bartzokas’in yaklagimi ise
mag igi esneklik ve hizli adaptasyon tizerine kuruludur; rakibin momentum
kazandig1 anlarda alinan zamaninda mola kararlari ve tablet destekli gorsel geri
bildirimler bu siirecin temel araglaridir (Euroleague, 2025). AS Monaco’nun
geng bagantrenorii Vassilis Spanoulis de oyunculuk kariyerinden edindigi
deneyimi teknik adamliga aktararak, ozellikle Mike James’e tanidigi oyun
i¢i Ozgiirliik ve bireysellestirilmis geri bildirimler sayesinde takiminin Final
Four basarisinda etkili olmugtur (Euroleague, 2025).

Genel olarak bu 6rnekler, modern basketbolda mag i¢i analiz ve stratejik
miidahalelerin yalmzca teknolojik araglarin kullanimina indirgenemeyecegini;
bu verilerin dogru yorumlanmasi, oyuncularla etkili iletigim kurulmas: ve
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kritik anlarda alinan kararlarin kalitesinin performans iizerindeki belirleyici
roliinii agik bicimde ortaya koymaktadir.

Bu ¢aligma, basketbolda miisabaka analizinin tarihsel geligimini, giincel
teknolojik uygulamalarini ve antrendrlerin mag igi karar verme siireglerini
kapsamli bigimde ele almugtir. Literatiir taramasi, miisabaka analizinin son
on bes yilda kagit-kalem temelli gozlem yontemlerinden yapay zeka destekli
otomatik takip sistemlerine dogru radikal bir doniigiim yagadigini; ancak bu
teknolojik ilerlemenin sahada etkili sonuglar iiretebilmesi igin antrenorlerin
veri yorumlama yetkinligi, etkili iletigim becerileri ve baglama 6zgii karar
verme deneyiminin kritik 6neme sahip oldugunu gostermektedir. Modern
basketbolda miisabaka analizinin basarisi, ii¢ temel unsurun entegrasyonuna
baghdir: (1) giiglii teknolojik altyapi, (2) verileri anlamli iggoriilere
doniistiirebilecek analitik yetkinlik ve (3) bu iggoriilerin oyuncularla ve
sahada uygulanabilir sekilde paylagiimasini saglayacak etkili iletisim. Bu ¢
unsurun herhangi birinin eksik olmasi, miisabaka analizinin potansiyelini
sirlamaktadir.  Gelecek aragtirmalarin - odaklanmasi  gereken alanlar
sunlardir: (1) Alt liglerdee ve geng yag gruplarinda diigitk maliyetli analiz
¢oziimlerinin geligtirilmesi ve yayginlagtirilmasi, (2) antrenorlerin mag igi
karar verme siireglerinin biligsel yiik ve zaman baskis1 altinda incelenmesi,
(3) analiz sonuglarmin oyuncu performansi ve takim bagaris1 iizerindeki
uzun vadeli etkilerinin deneysel ¢aligmalarla ortaya konmasi, (4) yapay
zekd destekli tahmin modellerinin antrenérliik pratigine entegrasyonunda
kargilagilan engellerin ve ¢6ziim yollarinin belirlenmesi. Tiirkiye basketbol
ligleri baglaminda, miisabaka analizinin yayginlagtirilmasi igin; (1) antrenor
egitim programlarma veri okuryazarlig: ve analitik diigiinme modiillerinin
eklenmesi, (2) geng antrendrlerin video analiz ve istatistiksel degerlendirme
konularinda desteklenmesi, (3) kuliip altyapilarinda video koordinatorii ve
performans analisti pozisyonlarinin standart hale getirilmesi 6nerilmektedir.
Son olarak, miisabaka analizinin bir ‘amag’ degil, sportif performansi
gelistirmek i¢in kullanilan bir ‘arag’ oldugu unutulmamalidir. Teknolojinin
sundugu olanaklardan en iist diizeyde yararlanabilmek, antrendrlerin bu
araglar1 elestirel bir perspektifle degerlendirmesi, kendi oyun felsefelerine
uygun bigimde uyarlamasi ve nihayetinde oyunculariyla kurdugu giiven
iligkisi ¢ergevesinde kullanmasiyla miimkiindiir.
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