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Ozet

Hizla gelisen Uretken Yapay Zeki (Generative Al) teknolojilerinin ve Bityiik
Dil Modellerinin (LLM) ana dili ve yabanci dil olarak Tiirk¢e 6gretimi
siireglerine entegrasyonunu kuramsal ve uygulama odakli bir perspektifle ele
alma galigmalar1 son yillarda dikkati cekmekte ve 6nem kazanmaktadir. Bu
dogrultuda ¢aliymanin temelini yapay zekinin 6grenci igin bir “yapr iskelesi”
(scaffolding) ve “biligsel ortak” olarak konumlandirildig: yapilandirmact
(constructivist) yaklasim olusturmaktadir.

Boliim kapsaminda ilk olarak Tiirk¢enin sondan eklemeli yapisinin Dogal Dil
Isleme (NLP) siireglerindeki yeri ve transformer mimarisinin dil 6gretimine
sundugu olanaklar teknik bir derinlikle incelenmistir. Sonrasinda okuma, yazma,
dinleme ve konugma becerilerinin gelistirilmesinde yapay zekianin sundugu
dinamik materyal tiretimi ve anlik geri bildirim mekanizmalar1 somut uygulama
ornekleri ve istem (prompt) stratejileriyle 6rneklendirilmigtir. Ayrica galigma,
ogretmenlerin degisen rollerini “Istem Miihendisligi” (Prompt Engineering)
baglaminda tartigmakta; yapay zeka haliisinasyonlart, kiiltiirel baglam eksikligi
ve veri gizliligi gibi etik sinirhliklara dikkat gekmektedir. Sonug boliimiinde ise
Tiirkge 6gretiminin geleceginde RAG (Geri Getirim Artirimli Uretim) mimarisi
ve disiplinleraras1t STEM entegrasyonunun oynayacag kritik rol vurgulanarak
aragtirmacilara ve uygulamacilara yonelik stratejik 6neriler sunulmaktadir.
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1. Girig

Egitim teknolojilerinin tarihsel evrimi; basili materyallerden dijital
ekranlara, oradan da giiniimiiziin Uretken Yapay Zeki (Generative Al)
sistemlerine uzanan kokli bir paradigma degisimine sahne olmaktadir. Dil
égretimi zelinde bu doniisiim, Bilgisayar Destekli Dil Ogrenimi (CALL -
Computer-Assisted Language Learning) yaklagimindan 6grenme siireglerinde
iiretken algoritmalarin aktif rol aldig1 Yapay Zeka Destekli Dil Ogrenimi (AILL
- Al-Assisted Language Learning) evresine gegisi temsil etmektedir. CALL
sistemleri ¢ogunlukla 6nceden yapilandirilmug igerik ve sinirli geri bildirim
mekanizmalarma dayanirken AILL sistemleri baglamsal dil iiretimi, etkilegimli
ogrenme ortamlar1 ve kisisellestirilmig geri bildirim sunabilme kapasitesi ile
bu yaklagimi 6nemli Ol¢lide dontistiirmektedir (Holmes & Tuomi, 2022).
Ozellikle Transformer mimarisinin gelistirilmesi (Vaswani vd., 2017) ile ivme
kazanan Dogal Dil Tsleme (NLP) teknolojileri ve Biiyiik Dil Modelleri (LLM),
makinelerin insan dilini anlama, baglami yorumlama ve 6zgiin igerik tiretme
kapasitelerini benzeri goriilmemis bir seviyeye tagimustir. Bu teknolojik sigrama,
geleneksel egitim modellerini sarsarken dil 6gretimi disiplininde ezber bozan
firsatlar sunmaktadir (Kohnke vd., 2023).

Tiirkge 6gretimi, hem ana dili egitimi hem de yabanci dil olarak 6gretimi
boyutlariyla 6zgiin dinamiklere sahiptir. Geleneksel dil 6gretimi yaklagimlari
genellikle su konularda yapisal sinirliliklarla kargilagmaktadir:

 Smnif igindeki bireysel 6grenme hizlarina ve farkliliklarina aninda yanit
verilememesi.

o Ogrencilere anlik, kisisellestirilmis ve bigimlendirici (formative) geri
bildirim saglama konusunda 6gretmenin zaman ve ig yiikii kisitlamalar1
(Mikeladze & Meijer, 2024).

* Her 6grencinin dil yeterlilik seviyesine (CEFR kriterlerine gore) ve ilgi
alanina uygun, dinamik otantik materyal tiretimi zorlugu.

Bu noktada yapay zeka, statik bir bilgi kaynagindan ziyade 6grencinin
ihtiyacina gore gekillenen “aktif bir biligsel ortak™ (cognitive partner) olarak
konumlanmaktadir. Kiiresel ol¢ekte iiretken yapay zekanin dil 6gretimine
entegrasyonu hizla yayginlagirken (Godwin-Jones, 2022) bu entegrasyonun
dilin yapisal 6zelliklerine ve hedef kitlenin pedagojik gereksinimlerine gore
uyarlanmasi gerekliligi 6n plana ¢ikmaktadir.

Alan yazinmi incelendiginde yapay zeka ve Biyiik Dil Modellerinin
(LLM) egitimdeki kullanimina yonelik uluslararas: galiymalarin hizla
arttig1 goriilmektedir. Ancak bu modellerin egitim verilerinin biiyiik bir
kisminin Ingilizce merkezli (Anglocentric) olmasi, kiiresel giiney dilleri ve
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Ingilizce digindaki morfolojik olarak zengin diller igin yapisal handikaplar
yaratabilmektedir (Bender vd., 2021). Tirk¢enin sondan eklemeli
(agglutinative) yapisinin ve zengin morfolojisinin gegmiste kural tabanlt NLP
modelleri ve tokenization (sozciik birimlerine ayirma) siiregleri igin yarattig
zorluklar, yeni nesil derin 6grenme mimarileri sayesinde biiyiik 6l¢iide agilmig
olsa da bu teknolojilerin spesifik olarak Tiirk¢e 6gretimi alanina pedagojik bir
cergevede nasil entegre edilecegine dair kapsamli kaynaklar halen sinirlidur.

Bu aragtirma, yapay zekayz salt bir teknolojik tiiketim araci olarak degil egitim
ortaminin yapilandirmact bir bilegeni olarak konumlandirmas: bakimindan
biiyiik 6nem tagimaktadir. Tiirkge 6gretmenlerinin geleneksel “bilgi aktaricr”
rollerinden siyrilarak, algoritmalari egitsel amaglar dogrultusunda yonlendiren
birer “istem miihendisi” (prompt engineer) haline gelmeleri, 21. yiizyil
becerileri baglaminda kritik bir dontigiimdiir (Redecker, 2017; Koehler &
Mishra, 2009). Bu doniigiim, 6gretmenin roliinii yalnizca bilgi aktaran bir
otorite olmaktan ¢ikararak 6grenme siirecini yoneten, dijital araglart pedagojik
amaglar dogrultusunda yapilandiran bir rehber konumuna tagimaktadir. Bu
baglamda 6gretmenlerin yapay zeka sistemleriyle etkili iletigim kurabilme
ve bu sistemleri egitsel hedeflere uygun bigimde yonlendirebilme becerileri
giderek daha kritik hale gelmektedir. Caligma, kiiresel yapay zeka teknolojileri
ile yerel/6zgiin Tiirk¢e 6gretim pratikleri arasinda bir koprii kurarak alandaki
uygulayicilara ve aragtirmacilara hem teorik hem de pratik bir vizyon sunmay1
hedeflemektedir. Bu yoniiyle galisma, kiiresel yapay zeka teknolojileri ile yerel
dil 6gretimi pratikleri arasinda bir koprii kurmay1 ve Tiirkge 6gretimi alaninda
yapay zekanin pedagojik kullanimina yonelik sistematik bir ¢er¢eve sunmay1
hedeflemektedir.

Bu boliimiin temel amaci, yapay zeka destekli teknolojilerin (6zellikle
iiretken YZ ve etkilesimli dil modellerinin) ana dili ve yabanci dil olarak
Tiirkge 6gretimi sitireglerine gagdag egitim felsefelerinden 6diin vermeden
nasil entegre edilebilecegini biitiinciil bir yaklagimla ortaya koymaktir. Bu
genel amag dogrultusunda galigmada agagidaki alt hedeflerin gergeklestirilmesi
planlanmaktadir:

* YZ araglarinin okuma, yazma, konusma ve dinleme gibi temel dil
becerilerinin geligimindeki somut ve giincel kullanim senaryolarin
uluslararas: literatiirdeki en iyi uygulamalarla (best practices)
destekleyerek sistematik olarak sunmak.

¢ Ogretmenlerin YZ sistemlerini etkili ders materyali iiretimi ve
Ol¢gme-degerlendirme siireglerinde nasil kullanabileceklerini “istem
mithendisligi” (prompt engineering) pedagojisi baglaminda agiklamak.
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* YZentegrasyonu siirecinde kargilagilabilecek kiiltiirel baglam eksiklikleri,
Biiyiik Dil Modellerindeki haliisinasyon (hallucination) olgusu (Ji vd.,
2023), veri gizliligi ve akademik diiriistliik (Al intihali) gibi etik ve
pratik sinirhiliklar: elestirel bir siizgecten gegirmek.

2. Yapay Zeki ve Dil Ogrenimi

Yapay zeka destekli dil 6gretimi; bilgisayar bilimleri, dil bilimi (linguistics)
ve biligsel psikolojinin kesigim noktasinda yer alan multidisipliner bir ¢aligma
alanidir (Zawacki-Richter vd., 2019). Bu baglamda teknolojinin “nasil”
caligtigin1 kavramak, onun egitim siireglerine “neden” ve “ne gekilde” entegre
edilmesi gerektigini pedagojik bir zemine oturtmak agisindan kritik 6neme
sahiptir.

2.1. Dogal Dil Isleme (NLP) ve Tiirk¢enin Yapisal Dinamikleri

Dogal Dil Isleme (NLP), bilgisayarlarin insan dilini anlamlandirma, séz
dizimsel (syntactic) ve anlamsal (semantic) diizeyde analiz etme ve iiretme
yetenegini inceleyen yapay zeka alt dalidir. Geleneksel kural tabanli (rule-
based) ve istatistiksel NLP sistemleri, Ingilizce gibi analitik dillerde gorece
basarili sonuglar verirken Tiirkgenin sondan eklemeli (agglutinative) ve zengin
morfolojik yapisi kargisinda 6zellikle morfolojik belirsizligin giderilmesi
(morphological disambiguation) siireglerinde siklikla yetersiz kalmigtir
(Oflazer, 1994; Eryigit, 2014). Tiirkgede tek bir kelime kokiine eklenen
yapim ve ¢ekim ekleri, kelimenin anlamini ve sozciik tiiriinii degistirerek tek
bir kelimenin biitiin bir climleye kargilik gelmesine olanak tanimaktadir.

Giiniimiizde ise Derin Ogrenme (Deep Learning) tabanli NLP mimarileri,
kelimeleri sabit kurallarla pargalamak yerine onlar1 yiiksek boyutlu vektor
uzaylarinda baglamsal olarak temsil eden kelime gomme (word embeddings)
tekniklerini kullanmaktadir (Mikolov vd., 2013). Bu teknolojik paradigma
degisimi, Tiirk¢enin baglamsal zenginligini ve karmagik s6z dizimsel iligkilerini
algoritmalarin ¢ok daha yiiksek bir dogrulukla islemesine olanak tanimig ve
yapay zekayi ana dili 6gretiminde giivenilir bir araca doniistiirmesine olanak

tanimustir (Alecakir vd., 2022).

2.2. Biiyiik Dil Modellerinin (LLM) Bilissel Mimarisi ve Calisma
Mantig:

Son yillarda egitim teknolojilerinde ¢igir agan Uretken Yapay Zeka
(Generative Al) sistemlerinin temelinde Biiyiik Dil Modelleri (Large
Language Models - LLM) yatmaktadir. Bu modeller, literatiirde devrim
yaratan “Transformer” mimarisine dayanmaktadir (Vaswani vd., 2017).
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Transformer mimarisinin en kritik bileseni olan Oz-Dikkat Mekanizmasi
(Self-Attention Mechanism), bir climledeki kelimelerin birbirleriyle olan uzak
mesafe bagimliliklarini (long-distance dependencies) ve anlamsal iligkilerini
agirhiklandirarak modelin baglami dogrusal (linear) degil, biitiinciil olarak
anlamasini saglamaktadir.

Teknik olarak bir LLM, devasa veri setleri tizerinde egitilmis bir temel
model (foundation model) olup dildeki 6rtintiileri olasilikli olarak modelleyen
yiiksek boyutlu sinir aglarina dayanmaktadir (Bommasani vd., 2021). Model,
kendisine verilen bir girdiye (istem/prompt) dayanarak bir sonraki kelime
biriminin (token) ne olmasi gerektigini hesaplamaktadir. Ancak derin sinir
aglarindaki milyarlarca parametre sayesinde bu istatistiksel hesaplama siireci,
salt bir kelime tahmini olmaktan ¢itkmaktadir. Model; dilin ortiik kurallarini
¢ikarimlama, metin 6zetleme ve baglama uygun yanit tiretme gibi insan
benzeri biligsel simiilasyonlar gergeklestirebilir (Floridi & Chiriatti, 2020).
Bu kapasite, dil 6gretiminde statik materyallerin yerini dinamik ve etkilegimli
igeriklerin almasini saglamaktadir.

2.3. Yapilandirmaci Yaklasim Cergevesinde YZ Entegrasyonu ve
Ust Diizey Biligsel Beceriler

Dil 6grenimi, yapilandirmaci (constructivist) yaklagima gore pasif bir bilgi
aktarimi degil; 6grencinin 6n bilgileri (semalari) ile yeni kargilagtigr dilsel
girdileri zihninde aktif olarak sentezledigi dinamik bir stiregtir (Piaget, 1952).
Geleneksel davraniggr egitim yazilimlari, 6grenciyi uyarici-tepki dongtisiine
hapsederken giiniimiiz YZ sistemleri, 6grencinin bilgiyi bizzat yapilandirmasina
olanak taniyan bir pedagojik paradigma sunar (Ouyang & Jiao, 2021).

Yapay zekanin Tiirk¢e 6gretimindeki yapilandirmaci rolii su temel kavramlar
tizerinden temellendirilebilir:

* Daha Bilen Digeri (More Knowledgeable Other - MKO):
Vygotsky’nin (1978) Sosyokiiltiirel Ogrenme Teorisi’nde tanimladig
MKO kavramu, genellikle bir 6gretmen veya yetkin bir akran olarak
diisiiniilse de aninda geri bildirim ve yonlendirme saglayabilen bir LLM
de dyjital bir MKO rolii tistlenebilir. YZ, 6grenciye dogrudan dogru
cevabi dayatmak yerine, sokratik sorgulama yontemleriyle onu ¢oziime
yonlendiren bir “biligsel ortak” iglevi goriir.

* Yakinsal Gelisim Alan1 (Zone of Proximal Development - ZPD)
ve Yap1 Iskelesi (Scaffolding): Ogrencinin tek bagina yapabildikleri
ile rehberlikle yapabilecekleri arasindaki bolge (ZPD), YZ tarafindan
dinamik olarak yonetilebilir. YZ araglari, 6grencinin anlama seviyesine
gore metinlerin karmagikligini anlik olarak ayarlayarak (scaffolding)
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kigisellestirilmig bir 6grenme deneyimi sunar (Vygotsky, 1978; Wood
vd., 1976).

+ Ust Diizey Biligsel Becerilerin Geligtirilmesi ve Olgiilmesi: YZ
sistemleri sadece temel dil bilgisi ve sozciik dagarcigini gelistirmekle
kalmaz; ayn1 zamanda Bloom Taksonomisindeki (Bloom vd., 1964)
analiz etme, degerlendirme ve yaratma gibi iist diizey biligsel becerilerin
dil iiretimi siireglerinde aktif kullanilmasina olanak tanimaktadir.
Ogrencinin bir YZ araciyla tartisma yiiriitmesi, tiretilen bir metni elegtirel
olarak degerlendirmesi veya yaratici bir metni YZ ile ig birligi icinde
kurgulamasi, bu becerilerin hem gelistirilmesi hem de stire¢ odakli
oOlgiilmesi igin yenilikgi bir zemin hazirlamaktadir.

Ozetle yapilandirmaci bir Tiirkge 6gretimi sinifinda yapay zeka; 6grencinin
yerine diisiinen bir otomasyon aract olmanin yaninda onun elestirel diigtinme
ve ana dilde anlam ingas siireglerini katalize eden dinamik bir yap1 iskelesidir.

3. Temel Dil Becerilerinde Yapay Zeka Uygulamalari

Yapay zekanin teorik gergevede sundugu yapilandirmaci potansiyel, sinif
ortaminda dort temel dil becerisinin (okuma, yazma, dinleme ve konugma)
biitiinlesik olarak desteklenmesiyle pratik bir gergeklige doniigmektedir.
Geleneksel 6gretim materyallerinin statik yapisina ve “tek tip” yaklagimina
kargin Biiyiik Dil Modelleri (LLM) ve Uretken Yapay Zeka araglari, CEFR
(Avrupa Ortak Dil Referans Cergevesi) standartlarina uygun, baglama 6zgii
ve aninda giincellenebilir adaptif igerikler sunma kapasitesine sahiptir (Council
of Europe, 2021; Hockly, 2023).

Bu boliimde her bir dil becerisinin YZ pedagojisi ile nasil dontigtiiriilebilecegi,
spesifik kullanim senaryolari, giincel literatiir bulgular1 ve “istem (prompt)”
ornekler iizerinden derinlemesine incelenmektedir.

3.1. Okuma Becerisi: Otantik Girdi, Sozciiksel Basitlestirme ve
Dinamik Iskele Kurma

Okuma anlama siireglerinde kargilagilan en biiyiik pedagojik zorluk,
ogrencinin biligsel kapasitesini agmayan ancak ayn1 zamanda otantik (gergek
yagamla iligkili) metinlerin segimidir. YZ, bu noktada Sozciiksel ve Sozdizimsel
Basitlestirme islevlerini tistlenir. Deutsch vd. (2020), NLP araglarinin okuma
metinlerindeki sozciik ¢esitliligini ve climle karmagikligini 6grenci seviyesine
gore algoritmik olarak ayarlayabildigini; bunun da okudugunu anlama oranim
dogrudan artirdigini vurgulamaktadir.
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Ogretmenler, LLM’leri kullanarak spesifik alanlara (6rnegin disiplinlerarasi
egitime uygun olarak fen bilimleri veya yerel tarih) yonelik metinleri, 6grencilerin
hedef kelime dagarcigina gore yeniden yapilandirabilirler (Cangal vd., 2025).

Ornek Istem (Disiplinlerarast Okuma Materyali Uretimi): “Yabanc: dil
olarak Tiivkee ogrenen A2 seviyesindeki ogrenciler igin bir ortaokul bilim fuarinda
(science fair) sergilenen basit projeleri ve Ggrencilerin heyecanine anlatan 200
kelimelik otantik bir metin yaz. Metinde A2 seviyesi baglaglar: (ciinkii, bu yiizden,
ama) stkea kullan. Metnin sonuna ogrencilevin tismevarimsal cihavim yapmao
becerisini olgecek 3 adet coktan segmeli soru ve biligsel iskele (scaffolding) sagjlayacak
kasa ipuglars ekle.”

Bu yaklagim, dil 6grenimini hedef kiiltiirtin ve farkl disiplinlerin (STEM
vb.) unsurlariyla harmanlarken 6gretmenin materyal adaptasyon siiresini
minimize eder ve 6grenci otonomisini destekler (Godwin-Jones, 2021).

3.2. Yazma Becerisi: Siire¢ Odakli Yaklagim ve Otomatik Yazim
Degerlendirmesi

Yazma egitimi, geleneksel olarak {iriin odakli bir siireg olarak algilanmig
ve 6gretmenin metin sonundaki hata diizeltmelerine indirgenmistir. Oysa YZ
sistemleri, yazma eylemini stire¢ odakli bir ig birligi modeline doniistiiriir.
Literatiirde Otomatik Yazim Degerlendirmesi olarak bilinen bu sistemler,
ogrencilere anlik ve bigimlendirici (formative) geri bildirim sunarak 6z-
diizenlemeli 6grenme becerilerini gelistirir (Warschauer & Ware, 2006; Nicol
& Macftarlane-Dick, 2006; Stevenson & Phakiti, 2014).

YZ’nin salt bir “dil bilgisi diizeltici” olarak kullanilmasi, yapilandirmaci
yaklagima aykiridir. Modelin 6grenciyi pasiflestirmeden onun tistbiligsel
farkindahigini artiracak gekilde yonlendirmesi gerekmektedir (Warschauer &
Ware, 2006).

Ornek Istem (Bicimlendirici Geri Bildirim ve Ustbiligsel Yonlendirme):
“Bir akademik Tiirkce ogretmeni gibi davran. Asagida B2 seviyesindeki bir
agrencimin yazdyy deneme (essay) taslagine veriyorum. Liitfen metni dogrudan
diizeltme (vewrite yapma). Bunun yevine dgrencinin paragraf gecislerindeki
mantiksal kopukluklar: ve hatal edat/bayjlag kullanumlaring kendi bagima bulmas:
igin ona Sokvatik sorgulama yontemiyle 3 adet vehber soru yonelt.”
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3.3. Dinleme Becerisi: Multimodal Girdi ve Yiiksek Sadakatli Ses
Sentezi

Dinleme becerisinin gelistirilmesinde 6grencilerin hedef dilin dogal ritmine,
vurgusuna ve duygu durumlarina maruz kalmasi kritik bir gereksinimdir (Rost,
2024). Geleneksel ders kitaplarinin sundugu yapay ve steril stiidyo kayitlari,
gergek yasamdaki “giiriiltiilii” ve dinamik iletigim ortamlarini yansitmakta
yetersiz kalir. Giiniimiizde Geligmig Metinden Sese YZ modelleri (6rnegin;
noral ses sentezleyiciler); monoton robotik seslerin otesine gegerek duygu
durumunu, dogal duraksamalari ve nefes aliglar1 simiile edebilen hiper-gercekgi
isitsel materyaller tiretebilmektedir (Shen vd., 2018; Wang vd., 2017).

Ogretmenler, LLM’ler aracih@iyla baglama 6zgii senaryolar yazdirip bu
metinleri TTS araglariyla seslendirerek (veya dogrudan sesli LLM arayiizleriyle)
¢ok modlu ve sinirsiz bir dinleme arsivi olusturabilirler.

3.4. Konusma Becerisi: Duyussal Filtrenin Diisiiriilmesi ve
Tletisime Gegme Istekliligi

Konugma pratigi, dil 6grenenlerin dil bilgisi hatalar1 yapma ve akranlari/
ogretmenleri tarafindan yargilanma korkusu nedeniyle en ¢ok zorlandiklar
alandir. Krashen’in (1982) Duyugsal Filtre Hipotezi’ne gore yiiksek kayg:
dil edinimini dogrudan bloke eder. Yapay zeka tabanl Diyalog Sistemleri ve
sesli asistanlar, 6grencinin bir insan tarafindan yargilanma korkusunu ortadan
kaldirarak duyugsal filtreyi sifira indirir ve giivenli bir pratik alan1 saglar (Fryer
vd., 2017).

Ayrica literatiirde “iletigime gegme istekliligi” olarak tanimlanan kavram
(Maclntyre vd., 1998), YZ destekli rol yapma simiilasyonlar: ile 6nemli
oOlciide artirilabilmektedir. Kohnke ve Moorhouse (2023), LLM tabanli sohbet
botlarinin 6grencilere sinirsiz pratik yapma imkani sundugunu ayni zamanda
anlik pragmatik (edimsel) geri bildirimler vererek ger¢ek diinya iletigimine
hazirladigini vurgulamaktadir.

Ornek Istem (Rol Yapma ve Konusma Simiilasyonu): “Seninle bir
Tiirkee konusma pratigi yapacagiz. Sen, Kastamonw’ da yerel biv tavibi dernegin
kwrulus asamasinda calisan bir uzmansin. Ben ise bu dernege iiye olmak isteyen,
kiiltiivel mivas avastirmalarina mevakh, B1 seviyesinde Tiirkee konusan bir yabanc
agrenciyim. Bana dernegin faaliyetlers haklkinda basit, anlasiy sorular sor. Her
sefevinde sadece bir soru sor ve cevabim bekleyip kullandyjum kelimelere gove
konusmay: dogal biv sekilde yonlendir. Ciddi gramer hatalarim olursa konusmay:
bolmeden ciimlenin dogrusunu parantez iginde nazikge belirt.”
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4. Ogretmenler I¢in YZ Pedagojisi ve Istem Miihendisligi

Yapay zeka teknolojilerinin egitim ortamlarina entegrasyonu, 6gretmenin
siif i¢indeki geleneksel roliinde koklii bir dontigtimii zorunlu kilmaktadur.
Bilginin yegine kaynag: olma iglevini biiyiik 6lglide arama motorlarina ve
Biiyiik Dil Modellerine (LLM) devreden giiniimiiz 6gretmeni; artik bilgiyi
stizen, baglama uyarlayan ve 6grenme stireglerini tasarlayan bir “biligsel orkestra
sefi” konumundadir. Bu baglamda teknolojik pedagojik alan bilgisi (TPACK)
gergevesi (Mishra & Koehler, 20006), yapay zeka okuryazarligini da kapsayacak
sekilde genislemektedir (Celik, 2023).

Tiirkge 6gretimi 6zelinde bu yeni yetkinlik alani, literatiirde Istem
Miihendisligi (Prompt Engineering) olarak adlandirilan beceri seti ile
dogrudan iliskilidir. Istem miihendisligi, yapay zeki modellerinden en dogru,
hedefe yonelik ve pedagojik agidan en uygun ¢iktiy1 alabilmek i¢gin girdilerin
(komutlarin) sistematik olarak tasarlanmasi ve optimize edilmesi siirecidir

(Liu vd., 2023; Kasneci vd., 2023).

4.1. Ogretmenden “Istem Miihendisine” Gegisin Pedagojik
Temelleri

Bir dil 6gretmeni igin istem miihendisligi, salt teknik bir kodlama becerisi
degil; aksine 6gretim ilke ve yontemlerinin algoritmik bir dille ifade edilmesidir.
Mollick ve Mollick (2023), egitimcilerin yapay zekayi etkili kullanabilmeleri
igin sisteme sadece “ne” yapacagini degil, “nasil” bir pedagojik yaklagimla
yapacagini da dikte etmeleri gerektigini vurgulamaktadir.

Yapay zekinin sinifta sergileyecegi davranig modeli (6rnegin; dogrudan
cevap veren bir ansiklopedi mi, yoksa ipuglar1 vererek 6grenciyi diigiindiiren
Sokratik bir rehber mi olacagi) tamamen 6gretmenin tasarlayacagi istemin
mimarisine baghdur.

4.2. Etkili Istem Tasariminda Yapisal Bir Cerceve: RBGSF Modeli

Tiirkge 6gretmenlerinin YZ araglariyla etkilesimlerinde deneme-yanilma
yonteminden kurtulup sistematik bir yaklasim benimsemeleri igin uluslararasi
istem mimarileri temel alinarak pedagojik bir ¢erceve olusturulabilir. Bagarili
bir egitsel istemin u beg temel bilegeni (RBGSF) barindirmasi 6nerilmektedir:

1. Rol (Role): YZ’nin hangi kimlikle hareket edeceginin belirlenmesi.
(Orn: “20 yillik deneyime sabip, yapilandwmace yaklasmm benimseyen bir
yabancilara Tiivkee ojretmeni gibi davran.”)
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2. Baglam (Background/Context): Hedef kitlenin ve durumun
netlestirilmesi. (Orn: “Ogrencilerim B1 seviyesinde, akademik Tiirkee
ogrenmeyi hedefleyen ve Tiirk kiiltiiviine ilgi duyan jiniversite dgrencilers.”)

3. Gorev (Task): Ulagilmak istenen temel hedefin eylem bildiren ifadelerle
sunulmast. (Orn: “Edilgen ¢ats konusunu tiimevarim yointemiyle kavvatacak
biv okuma parcas yaz.”)

4. Simurhiliklar ve Kurallar (Constraints): Ciktinin pedagojik sinirlarinin
cizilmesi. (Orn: “Metin 300 kelimeyi gegmesin, B2 ve tizeri seviyede karmagik
kelimeler kullanilmasin ve siddet/siyaset gibi tartismals temalar icermesin.”)

5. Format (Format): Ciktinin fiziksel veya dijital sunum sekli. (Ormn:
“Ciktoys bir ders plam sablonu olarak tablo hilinde sun.”)

4.3. Dil Ogretiminde Tleri Diizey Istem Stratejileri

Ogretmenlerin LLM’lerin sundugu potansiyeli maksimize edebilmeleri igin
temel istem kaliplarinin 6tesine gegerek ileri diizey stratejilere hakim olmalari
gerekmektedir (Baidoo-Anu & Owusu Ansah, 2023). Tiirk¢e 6gretiminde
siklikla kullanilabilecek stratejiler sunlardir:

* Sifir-Atiglt Istem: Modele higbir 6rnek verilmeden dogrudan gérevin
istenmesidir. Temel geviri veya basit metin 6zetleme gibi diigiik biligsel
yuk gerektiren gorevlerde kullanilir.

o Az-Atigh Istem: Modele istenen formata veya kaliteye dair 2-3 adet 6rnek
(6rnegin 6gretmenin daha 6nce kendi hazirladigr Al seviyesi okuma
pargalart) verilerek YZ’nin bu stili kopyalamasinin saglandig1 yontemdir.
Bu strateji, YZ’nin kiiltiirel baglamdan kopmasini (haliisinasyon) biiytik
oOlgiide engeller ve 6gretmenin kigisel tislubunu modele aktarir (Brown

vd., 2020).

* Diisiince Zinciri Istemi: Ozellikle karmagik dil bilgisi kurallarinin
veya anlam bilimsel (semantik) analizlerin 6grencilere aktarilmasinda
kullanilir. YZ’den sadece nihai sonucu vermesi degil, o sonuca ulagirken
izledigi mantiksal adimlar1 da adim adim agiklamast istenir. (Orn: “Bu
metindeki ki’ baglacimn yazumimn neden ayrr olmast gevektigini adim
adim agiklayarak kural tiivet.”)

Ornek Kapsamli Istem (RBGSF ve Few-Shot Sentezi): “Sen uzman
bir Tiirkge ogretmenisin (Rol). A2 seviyesindeki yabancy wyruklu dgrencilerim igin
(Bagilam), Yeterlilik Fiili (-ebilmek)’ konusunu pekistivecek, karsiikly konusma
(diyalog) seklinde bir calisma yaprag hazwla (Govev). Diyalog, bir dgrencinin
okul kiitiiphanesinde avastirma yaparken kiitiiphaneciden yardim istemesi vizerine
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kurgulanmaly ve icevisinde en az 5 farkh yetevlilik fisli gecmelidiv (Simwrliliklar).
Liitfen daha once hazwladyim su diyalog yapism rnek al: [Ornek bir diyalog
metni yapistwrder| (Few-Shot). Sonucu, volleri belivterek bir metin belgesi formatmda
sun (Format).”

Bu tiir yapilandirilmig istemler, 6gretmenin YZ iizerindeki kontroliinii
artirarak iiretilen materyalin pedagojik gecerliligini ve giivenilirligini garanti
altina alir.

5. Etik Boyut, Sinirliliklar ve Giivenlik

Yapay zeka destekli dil 6gretimi, sundugu yapilandirmaci ve kigisellestirilmis
ogrenme firsatlarinin yani sira algoritmik on yargilar, pedagojik yamilgilar ve
veri giivenligi gibi ¢ok boyutlu etik sorunlart da beraberinde getirmektedir.
Biiytik Dil Modellerinin (LLM) egitim ortamlarina kontrolsiiz bir gekilde
entegre edilmesi, dil edinim siirecini zenginlestirmek yerine yanlig 6grenmelere
ve kiiltiirel dezenformasyona yol agma riskini barindirir (Holmes vd., 2022).
Bu nedenle egitimcilerin ve arastirmacilarin bu teknolojilerin ontolojik
sinurliliklarinin farkinda olmalar elzemdir.

5.1. YZ Haliisinasyonlar1 ve Pedagojik Yanilg: Riski

LLM’lerin temel mimarisi istatistiksel olasilik hesaplamalarina dayandig:
i¢cin bu modeller zaman zaman ger¢ege aykir, mantiksiz veya dil bilgisi
agisindan tamamen uydurma igerikler iiretebilmektedir. Literatiirde Yapay
Zeka Haliisinasyonu olarak adlandirilan bu olgu, modelin bilmedigi bir konuda
“bilmiyorum” demek yerine, kulaga ikna edici ve akici gelen ancak anlamsal
(semantik) ve soz dizimsel (sentaktik) olarak hatali metinler sentezlemesidir

(Ji vd., 2023).

Tiirkge ogretimi baglaminda haliisinasyon riski 6zellikle tehlikelidir.
Ornegin YZ bir 6grencinin sorusu tizerine Tiirk¢ede ashinda var olmayan bir
ek veya kural uydurabilir ya da bir deyimin anlamini tamamen baglamindan
kopararak yanlig agiklayabilir. Bu durum, o6zellikle A1 ve A2 seviyesindeki
ogrencilerin yanhs bilgiyi dogru kabul ederek zihinlerinde hatali dil semalar1
olusturmalarina neden olabilir. Dolayisiyla 6gretmenin “dogrulayicr” rolii her
zamankinden daha kritik bir hile gelmigtir.

5.2. Kiiltiirel Baglam Eksikligi ve Algoritmik Onyargl

Dil, yalnizca bir iletigim araci degil; ayn1 zamanda bir kiiltiiriin, toplumsal
hafizanin ve degerler sisteminin tagtyicisidir (Kramsch, 1998). Giintimiizde
popiiler olan LLM’lerin egitim veri setleri biiyiik 6l¢iide Ingilizce merkezli ve
Bati kiiltiirii odaklidir (Bender vd., 2021). Bu durum, literatiirde “algoritmik
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onyargr” olarak tanimlanan; modelin diger kiiltiirleri marjinallestirmesi veya
Batili normlar tizerinden tek tiplestirmesi sorununu dogurur.

Tiirkge 6gretiminde bu durum; modelin Tiirk kiiltiiriine 6zgti pragmatik
(edimsel) kullanimlari, atasozlerini, yoresel ifadeleri veya sosyal nezaket
kurallarint (6rnegin sen/siz ayriminin baglamsal incelikleri, bayramlagma
kurallar1) kavramada yiizeysel kalmasiyla sonuglanabilir. YZ’nin “Sokak agz1”
ile “resmi dil” arasindaki gegisleri her zaman dogru ayarlayamamasi, dilin
sosyokiiltiire] boyutunun aktariminda yapisal bir sinirhiliktir.

5.3. Veri Gizliligi ve Ogrcnci Mahremiyeti

Sinif i¢i YZ uygulamalarindaki bir diger kritik esik, veri gizliligidir.
LLMler, kullanicilar tarafindan girilen istemleri ve metinleri genellikle kendi
modellerini daha da egitmek igin kaydeder ve isler. Ogretmenlerin 6grencilere
ait kigisel verileri, notlar1 veya 6grencilerin yazdig1 otobiyografik metinleri
dogrudan halka agik YZ araglarina kopyalamasi, Kisisel Verilerin Korunmasi
Kanunu (KVKK) ve Avrupa Genel Veri Koruma Tiiziigii (GDPR) gibi
yasal gergevelerin agik bir ihlalidir (UNESCO, 2023). Egitimde YZ araglar
kullanilirken sistemlere girilen verilerin anonimlestirilmesi ve kapali devre
(kapalt API/yerel sunucu tabanli) ¢6ziimlerin tercih edilmesi, mahremiyetin
korunmast agisindan bir zorunluluktur.

5.4. Akademik Diiriistliik ve YZ Intihali (AT Plagiarism)

Uretken yapay zekinin geligimi, dil egitiminde 6lgme ve degerlendirme
siireclerini de ¢ikmaza sokmustur. Ogrencilerin ev 6devlerini (6zellikle yazma
gorevlerini ve kompozisyonlar1) dogrudan YZ’ye yaptirmasi, geleneksel
akademik diirtistliik tanimlarini agindirmaktadir (Dawson, 2021). Mevcut
YZ tespit araglar: genellikle yiiksek oranda “yanhs pozitif™ sonuglar vermekte;
ozellikle ana dili Ingilizce olmayan dgrencilerin kendi yazdiklari metinleri
haksiz yere “yapay zeka iiretimi” olarak etiketleyebilmektedir (Weber-Wulff
vd., 2023; Kasneci vd., 2023).

Bu sinirhilik, 6gretmenleri sonug odakli degerlendirme yaklagimlarindan
vazgegerek; ogrencinin taslak ¢ikarma, diizeltme yapma ve YZ ile tartisma
stireglerini (siire¢ odakli/portfolyo tabanl degerlendirme) notlandirdiklar:
yeni 6l¢me-degerlendirme paradigmalar: gelistirmeye itmektedir.

6. Sonug ve Gelecek Vizyonu

Yapay zeka teknolojilerinin dil 6gretimindeki gelecegi, yalnizca daha iyi
metin tireten modellerle sinirli kalmayacak; ayni zamanda ¢ok modlu ve
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baglama duyarli sistemlerin geligimiyle yeni bir evreye geecektir. Oniimiizdeki
on yilin Tiirk¢e 6gretimi vizyonunu sekillendirecek temel egilimler sunlardir:

¢ RAG (Geri Getirim Artirimli Uretim) ve Yerel Dil Modelleri:
Onceki boliimlerde tartisilan YZ haliisinasyonlari ve Bati merkezli
kiiltiire] 6nyargi sorunlarinin ¢6ziimii, genel geger modellerden ziyade
RAG (Retrieval-Augmented Generation) mimarisiyle desteklenmis,
alana 6zgii ince ayar (fine-tuning) yapilmig sistemlerden gegmektedir.
Gelecekte okullar veya bolgesel egitim kurumlari; kendi yerel kiiltiirlerini,
deyimlerini ve tarihi dokularini barindiran veri tabanlariyla entegre ¢alisan
kapali devre YZ asistanlar1 gelistirebilecektir. Bu sayede 6grencilere hem
kiiltiire] agidan tamamen otantik hem de dil bilgisi agisindan sifir hata
payiyla ¢alisan giivenilir dijital rehberler sunulabilecektir.

¢ Disiplinlerarasi Dil Ogrenimi: YZ araglar, Tiirk¢e 6gretimini diger
akademik disiplinlerle kusursuz bir sekilde harmanlama kapasitesi sunar.
Dil 6grenen bir 6grenci, YZ destekli bir simiilasyon iizerinden fen
bilimleri (STEM) kavramlarini tartisirken miihendislik problemlerine
Tiirkge ¢oziimler iiretirken veya algoritmik mantik yiiriitiirken dili dogal
baglaminda edinebilecektir. Bu biitiinlegik yaklagim, dili bir ezber nesnesi
olmaktan ¢ikarip iist diizey biligsel becerilerin ve bilimsel okuryazarligin
bir arac1 haline getirecektir.

* Artirilmug Gergeklik (AR) ve Mekansal Biligsim: Cok modlu YZ
sistemlerinin giyilebilir teknolojilerle (akilli gozliikler vb.) entegre
olmasi, “her yerde 6grenme” kavramini gergege doniistiirecektir.
Ogrenciler, gevrelerindeki nesneleri eg zamanli olarak Tiirkge etiketleyen,
bulunduklar1 ortama uygun (6rnegin bir miizede veya pazar yerinde)
anlik diyalog simiilasyonlar1 baglatan, baglama duyarl yapay zeka
asistanlartyla pratik yapma imkani bulacaktir.

Sonug olarak yapay zeka, Tiirkge 6gretimini insani dokunustan uzaklagtiran
bir mekanizma degil; aksine, 6gretmeni rutin ve tekrarlayan iglerden kurtararak
onun Ogrenciyle kuracagi “duygusal ve tistbiligsel” baga odaklanmasini
saglayan giiglii bir aragtir. Teknolojiyi reddetmek yerine onu pedagojik ilkelerle
evcillestiren egitimciler, gelecegin dil 6gretim mimarlar olacaktir.
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