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On Soz

Bilgi ¢aginda, teknolojinin ve dijital verinin hizla artig1, siyasetin dogasin
ve toplumlarin bilgiye nasil eristigini kokten degistirdi. Ozellikle sosyal
medya, siyasi aktorlerin genig kitlelere mesajlarini ulagtirmasinin ana araci
haline geldi. Bu degisim, propaganda tekniklerinin evriminde de yeni bir
donemi igaret ediyor. Siyasi aktorlerin bu yeni araglar1 nasil kullandiklarini
ve kitleler tizerindeki etkilerini anlamaya ¢aligmak, giiniimiiziin en 6nemli
meselelerinden biri haline geldi.

Bu ¢alismada, yapay zeka teknolojisinin propaganda analizinde nasil
kullanilabilecegini aragtirtyoruz. Yapay zeka, biiylik veri setlerini analiz
edebilme kapasitesi sayesinde, siyasi aktorlerin kullandigt dilin niianslarina,
gorsel ve sozlii mesajlarina derinlemesine bakma potansiyeline sahip.
Bu potansiyel, propaganda stratejilerini ve Kkitleler tizerindeki etkilerini
anlamamiza yeni bir pencere agiyor.

Bu kitap, hem siyaset bilimi hem de yapay zeka alanlarindaki gelismeleri
bir araya getirerek, siyasi propagandanin giiniimiizdeki dinamiklerine farkli
bir bakig sunmay1 hedefliyor. Okuyucularin, teknolojinin siyasi analizde nasil
bir devrim yarattigini gérmelerini ve bu yeni yontemlerin siyasi arenada nasil
bir degisiklik getirdigini anlamalarini umuyoruz.

Bu alandaki galigmalarin zorluklarina ve sinirliliklarina ragmen, yapay zeka
ve siyasi analiz kombinasyonunun sundugu olanaklarin sinirlarini zorlamak,
bize siyasi propaganda stratejilerini daha iyi anlama ve bu stratejilere daha
etkin yanitlar gelistirme konusunda yeni yollar sunuyor.

Bu ¢aligmanin, akademisyenler, aragtirmacilar, politika yapicilar ve
ilgilenen herkes i¢in faydal bir kaynak olmasini dilerim.

Dr. Vahit CALISIR
Iskenderun, 2023
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GIRIS

Giris

Tletigim aragtirmacilarinin — 6zellikle siyasal iletisimde — merak ettikleri
konulardan bir tanesi se¢gmenlerin oy verme davraniglarinda liderlerin
konugma bigimleri ve yiiz ifadelerinin nasil etkiye sahip oldugudur (Sullivan
& Masters, 1988). Ancak, bir siyasi liderin sozlii ve s6zstiz davraniginin bu
tepkileri nasil uyandirdig1 hakkinda aragtirmalarin sayisi ¢ok fazla degildir.

Yapay zeka teknolojisinin gelisgiminden 6nce bir siyasi liderin konugmasi
esnasinda konugma tarzi, ses tonu ve mimiklerinin izleyicilerde nasil bir
tepki olugturdugunu 6lgmek ancak deneysel olarak belirli sayida katilimeiya
siyasi liderlerin konusmalarinin izletilmesi ile elde edilebilecek gozlem
sonuglarina bagl idi. Canli imaj lizerinde deneysel ¢aligmalarin maliyeti ve
zorlugu da bilinen bir ger¢ektir. Bu nedenle daha ziyade daha az maliyetli ve
nispeten daha kolay yontemler ile bu alanda aragtirmalar ger¢eklestirilmeye
caligtlmistir.

Ornegin, Rosenberg vd. (1986) bir siyasi adayin goriiniisii ve tarzinin,
se¢menler iizerinde ve se¢im giiniindeki tercihleri tizerinde bir etkisi oldugu
hipotezi iizerinden yaptiklar1 deneysel galigmada sozsiiz iletisim (poster
ve afigler gibi) materyallerinin segmenler tizerindeki etkisini aragtirmiglar
ve bir adayin fiziksel goriiniigiiniin, adayin karakteri ve kamu gorevi i¢in
uygunluguna dair net bir imaj olusturdugunu ve sozsiiz iletisim yoluyla
iletilen imajin oylama tizerinde 6nemli bir etkisi oldugunu gormiiglerdir.

Siyasal davranigin gergeklesmesinde siyasal aktorlerin segmen tizerindeki
etkisini degerlendirirken duygularin nasil bir rol oynadigini sorgulamamak
miimkiin degildir. Ancak 6lgmek hig de kolay degildir. Mesela psikologlar
duygularin iletisiminde yiiz ifadelerinin birincil kanal oldugunu iddia
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etmektedirler (Floyd & Mikkelson, 2003). Peki bu birincil iletigim kanalindan
veriler nasil alinabilir ve Olgtilebilir?

Bir sekilde ol¢lilmelidir zira siyasi egilimler, liderlerin izleyiciye nasil hitap
ettigine ve bu etkilesimden kaynaklanan duygusal yanitlara da dayanmaktadir.
Se¢menler, liderlerden aldiklari ilk intibalari ve duygusal reaksiyonlari,
politik egilimlerini sekillendirmek veya yenilemek i¢in elde ettikleri diger
bilgilerle birlestirirler. Duygusal yanitin spesifik karakteri, izleyicinin liderle
olan iligkisine, liderin sundugu igerige ve bu igerigin sunuldugu ortama gore
degiskenlik gosterebilir. Bu tiir duygusal yanitlar, 6zellikle tekrarlandiginda,
segmenin bir adaya veya politikaya olan uzun vadeli tutumunu etkileyebilir.

Bu teorik perspektiften bakildiginda, Sullivan & Masters (1988)’a gore
politikacilarin yiiz ifadelerinin etkileri, birkag degiskene baghdir.

(1) Tzlenen kisinin zellikleri (6rnegin, liderlik durumu ve kamusal durus,

kigisel “stil”, yiiz yapist);

(2) Gozlemlenen sozsiiz davranis (soziin getirdigi ipuglari, durus, hareket,
bag yonlendirmesi dahil);

(3) Gosteriye eslik eden sozlii mesaj (sozlii ve sozstiz duygusal uyumluluk
yani1 sira anlam);

(4) Durum (taraftar veya tarafsiz, liderin kontrolii altinda olup olmadigy);

(5) Izleyici ozellikleri (parti kimligi, ideoloji veya diger ilgili siyasi
goriigler ve “semalar”, lider ve mesaj igerigi hakkinda 6nceden sahip olunan
tutum, cinsiyet).

Duygularin 6lgiimii, profesyonel aragtirma ve degerlendirme gergevesinde
bile oldukg¢a karmagik ve meydan okuyucu bir siirectir. Duygusal tepkilerin
gok yonlii dogasi, bu tepkilerin fiziksel, sozlii ve sozsiiz iletigim yoluyla nasil
ifade edildigi konusundaki derinlemesine anlayigin yani sira, bu tepkilerin
kaynaklandig1 psikolojik, sosyal ve biligsel etmenleri de igerir. Her ne kadar
belirli degiskenler ve etmenler tanimlanabilse de bireylerin deneyimlerini ve
duygusal yanitlarini tam olarak yakalamak ve kategorize etmek igin kapsaml
bir yontem olugturmak zorlugunu korumaktadir.

Bu, her bireyin duygusal yanitlarinin 6zgiin ve benzersiz olabilecegi,
ayrica kendi iginde dinamik bir yapiya sahip olabilecegi gergeginden
kaynaklanmaktadir. Sonug olarak, duygularin hassas ve dogru bir sekilde
Olgiilmesi, bilimsel ve objektif yontemlerle bile olsa, mevcut aragtirma ve
degerlendirme yaklagimlarinin sinirlamalarini kabullenmeyi gerektiren bir
alandir. Ancak degisik yontemlere bagvurma konusunda bilim insanlar
yaratici fikirlere bagvurmaktan da vazge¢memektedirler.



Dr: Viahit Calggrr | 3

Ornegin televizyonda yaymnlanan lider gosterimlerine kargi-empatik
tepkilerin siyasi iletisimde nasil tetiklenebilecegini aragtiran Bucy & Bradley
(2004) beklenmeyen sozsiiz iletisimin biligsel degerlendirmeye tabi oldugunu,
bu degerlendirmenin duygusal tepkiye etki edebilecegini 6ne siirmiis ve
katilimcilara dort adet haber hikayesi gostererek EMG verilerinden fizyolojik
olarak izleyicilerin liderlerin sdylemlerine tepkilerini 6lgmeye galigmiglardir.

Ote yandan bu zorluklarla basa gikarken, teknolojideki gelismeler, 6zellikle
yapay zeka (YZ) ve duygusal yapay zeka alanindaki yenilikler, siyasal iletigim
aragtirmacilari i¢in 6nemli firsatlar sunmaktadir. Duygusal tepkileri otomatik
olarak analiz etmek, kategorize etmek ve hatta 6ngormek igin gelisen bu
teknolojiler, duygularin 6l¢timii konusundaki zorluklara ¢6ziim olabilir.

Yapay zeka, Ozellikle biiylik veri setlerini analiz ederken, insanlarin
duygusal tepkilerini anlamak igin derin 6grenme algoritmalariyla birlikte
caligabilir. Bu, bireysel tepkilerin 6zgiinliigiinii ve dinamigini daha dogru bir
sekilde yakalamak igin potansiyel bir yol sunmaktadir.






BOLUM 1

Bu boliimde siyasal iletisim aragtirmacilarinin yapay zeka teknolojisinden
faydalanabilecegi imkanlar ve firsatlara dair bilgilendirmeler sunulmugtur.

Yapay Zekanin Siyasal Iletisim Acgisindan Sundugu Imkanlar

Son yillarda, yapay zeka (YZ) teknolojilerinin hizla ilerlemesi ile bir¢ok
disiplinde yeni aragtirma metodolojileri olusturulmustur. Bu metodolojiler,
ozellikle derin Ogrenme ve makine Ogrenimi teknolojilerinin getirdigi
yeniliklerle, bireysel ve toplumsal iletigim siire¢lerinin analizinde 6nemli bir
yer edinmigtir. Siyasal iletigim aragtirmalarinda da geleneksel yaklagimlarin
sinirhiliklarinin - Gtesine  ge¢gmek igin  bu  teknolojilere  bagvuruldugu
gozlemlenmektedir.

Siyasal iletigimin temelinde, bireyler, topluluklar ve devletler arasinda
gergeklestirilen siyasal mesajlarin olusturulma, paylagilma ve yorumlanma
stiregleri yer almaktadir. Bu siireglerde, kullanilan dilin tonu, kelime segimi,
vurgular ve bedensel ifadeler gibi unsurlarin, mesajin nasil algilandig:
tizerinde derin etkileri oldugu bilinmektedir. Bu unsurlarin manuel olarak
analiz edilmesi, subjektif yorumlara ve sinirli sonuglara neden olabilirken,
YZ teknolojilerinin katkisiyla objektif ve genis kapsamli analizlerin yapilmasi
miimkiin hale gelmigtir.

Yapay zeka algoritmalarinin gelistirilmesiyle, konugmalardaki dilin
tonundan yiiz ifadelerine kadar birgok faktor otomatik olarak analiz
edilebilmektedir. Bu algoritmalar, konugmacinin duygusal durumunun
ve dinleyicinin tepkisinin objektif bir sekilde degerlendirilmesine imkan
tammaktadir. Ozellikle siyasal iletisimde, liderlerin ve halkin tepkilerinin,
politikalarin  ve kampanyalarin = bagarist iizerinde belirleyici  oldugu
diistiniildiigiinde, bu teknolojik araglarin sagladig: derinlemesine analizlerin
degeri daha da artmaktadir.

Bilgisayar biliminde, konugma ve yiiz ifadelerinin analizi igin birgok
algoritma ve kiitiiphane mevcuttur. Bu algoritma ve kiitiiphanelerin
cogunlugu, programlama diinyasinda yaygin olarak kullanilan Python dilinde



6 | Yapay Zeka ile Siyasi Aktivierin Propagandn Analizi

yazilmugtir. Python, hem baglangi¢ seviyesindeki kullanicilar igin erisilebilir
olma ozelligi tagirken hem de derin 6grenme ve yapay zeka konularinda
genis kiitliphanelere ve araglara sahip olmasiyla 6ne gikar.

Ornegin, Python’da, konugma analizi igin ‘SpeechRecognition’, ‘pyAudio’
gibi kiitiiphaneler aracihigiyla ses verileri tizerinde ¢ahgabilir, bu verileri metne
doniistiirtilebilir. Elde edilen metin verisi tizerinde, NLTK’ veya ‘spaCy’ gibi
dogal dil igleme kiitiiphaneleri araciligiyla duygusal ton analizi veya anahtar
kelime tespiti gibi analizler gergeklestirilebilir.

Yiiz ifadelerinin analizinde ise ‘OpenCV’ ve ‘dlib> gibi kiitiiphaneler
kullanilarak goriintii ve video verileri iizerinde iglemler yapilabilir. Bu
kiitiiphaneler, yiiz tanima, goz hareketi tespiti ve duygu analizi gibi 6zellikleri
destekler. Ozellikle ‘OpenCV”, yiizdeki belirli noktalarin tespit edilmesi ve bu
noktalarin hareketlerinin analiz edilmesi ile duygusal tepkilerin belirlenmesini
kolaylagtirir.

Siyasal Tletisim: Teorik Cergeve ve Matematiksel Analizlerin Rolii

Siyasal iletisim, bireyler, topluluklar ve devletler arasinda siyasal
mesajlarin olusturulma, paylagilma ve yorumlanma siireglerini inceleyen bir
disiplindir. Daha genis bir ifade ile siyasal iletisim siyasal aktorlerin, belirli
ideolojik hedeflerini toplumun belirli kesimlerine, topluluklara, devletlere
ya da birlesik gruplara benimsetmek, gerektiginde bu hedefleri harekete
gecirmek ve pratikte uygulamak i¢in bagvurdugu cesitli iletigim yontem ve
stratejileriyle gergeklestirdigi bir iletigimdir (Tokgoz, 2008). Bu disiplin,
siyasal aktorlerin toplumla olan iligkilerini, kullandiklari dilin ve sdylemlerin
tonunu, kelime segimlerini ve bu iletisimin genel toplum tizerindeki etkilerini
de ele alir (Dunmire, 2012) .

Ancak, siyasal iletisimin sadece sozel ve yazili ifadelerle sinirli olmadigini
belirtmek gerekir. Viicut dili, ses tonu, yiiz ifadeleri gibi gorsel ve igitsel
unsurlar da iletisimin ayrilmaz bir pargasidir ve bu unsurlarin analizi, siyasal
iletisim aragtirmalarinda 6nemli bir yer tutar (Bull, 2001).

Siyasal iletigim aragtirmalarinda, ozellikle son yillarda, bu analizlerin
matematiksel ve istatistiksel yoniine daha fazla 6nem verilmeye baglanmistir.
Geleneksel olarak, siyasal soylemlerin ve retoriklerin analizleri genellikle
niteliksel yontemlerle gergeklestirilirdi. Ancak, biiyiik veri setlerinin ve yapay
zeka teknolojilerinin yiikselisiyle, bu analizlerde niceliksel ve matematiksel
yontemlerin kullanilmasinin 6nemi artmustir.

S6z konusu matematiksel yontemler, konugma ve yazi dili igerisindeki
ortintiilerin, frekanslarin ve baglantilarin detayl bir sekilde incelenmesine
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olanak tamir. Bu oriintiiler, siyasal aktorlerin toplumla nasil bir iligki
kurdugunu, hangi kavramlarin ve temalarmn 6n plana ¢koigini ve bu
soylemlerin toplum iizerindeki olasi etkilerini anlamamiza yardimci olur

(An, 2012).

Bunun yani sira, yiiz ifadesi ve ses tonu analizleri gibi daha karmagik
analizlerde de matematiksel modellerin ve algoritmalarin kullanilmast,
duygusal tepkilerin ve altinda yatan motivasyonlarin anlagilmasinda kritik
bir role sahiptir (Cochrane vd., 2022).

Hesaplamali Tletigsim Arastirmalart

Hesaplamali iletisim aragtirmalari, iletisim bilimlerindeki kavramlar1 ve
teorileri matematiksel ve bilgisayar bilimleri teknikleriyle birlestiren yenilikgi
bir alani temsil eder. Bu alanda yapilan ¢aligmalar, iletigim siireglerinin ve
dinamiklerinin daha derinlemesine anlagilmasini hedeflerken, ayni zamanda
daha karmagik ve biiyiik veri setlerinin analizini miimkiin kilar (Geise &
Waldherr, 2021).

Birgok geleneksel iletigim aragtirmasi, anketler ve gozlemler gibi sinirh
yontemlerle gergeklestirilirken, hesaplamali yaklagimlar, biiyiik veri analizi,
dogal dil isleme, ag analizi ve makine 6grenimi gibi teknikleri kapsar
(Hutchinson, 2016). Bu teknikler, iletisimdeki oriintiileri, baglantilart ve
egilimleri tespit etmek ve modellemek igin son derece degerlidir.

Hesaplamali iletigim aragtirmalar, medya igeriginin otomatik olarak
analiz edilmesinden, sosyal medya etkilesimlerinin incelenmesine, hatta
bireyler arasindaki iletigim aglariin modellemesine kadar genig bir
yelpazede uygulamalara sahiptir (van Atteveldt & Peng, 2018). Ozellikle,
sosyal medya platformlarindaki biiyiik veri setlerinin varligi, bu alandaki
caligmalara benzersiz firsatlar sunar (Oktay, 2020). Tletigsim bilimcileri, bu
teknolojik araglar1 kullanarak, toplumsal olaylara, trendlere ve hatta siyasal
kampanyalara halkin tepkilerini ger¢ek zamanli olarak izleyebilir.

Bununla birlikte, hesaplamali iletisim aragtirmalarinin  getirdigi bu
avantajlara ragmen, metodolojik ve etik sorunlar da beraberinde gelir.
Ozellikle veri gizliligi, algoritmalara dayali 6nyargilar ve dogruluk konularinda
dikkatli olunmalidir (Van Atteveldt vd., 2019). Ancak bu zorluklara ragmen,
hesaplamali iletigim aragtirmalarinin, iletisim bilimlerinde gelecegin standart
yaklagimi olma potansiyeli biiyiiktir.

Sonug olarak, hesaplamali iletigim aragtirmalari, iletisim bilimlerinin
kavramsal ve metodolojik sinirlarini genigletmektedir. Yapay zeka ve makine
ogrenimi gibi teknolojik yeniliklerin bu alanda nasil bir doniigiim yarattigina
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dair bilgi edinmek, modern bir iletisim bilimcisi i¢in zorunludur. Bu
alanda yapilan galigmalar hem teorik hem de pratik uygulamalar igin yeni
kapilar agmaktadir. Tletisim bilimlerinde, teknolojinin simirlarini zorlama
ve geleneksel yontemlerle ulagilamayacak bilgilere erisme potansiyeli artik
daha da 6nemlidir. Hesaplamal iletigim aragtirmalarinin avantajlar1 kadar
bazi zorluklar1 ve etik sorunlar1 da bulunmaktadir. Ancak bu zorluklar
asarak, bu alanda saglam bir temel olusturulabilir. Tletisim bilimcilerinin bu
yenilikgi yaklagimi benimsemesi ve bu yonde ¢aligmalar yapmasi, sektorde
stirdiiriilebilir bir bagari igin kritik 6neme sahiptir.

Iletisim bilimlerinde, hesaplamali iletigim aragtirmalarinin  yarattig
bu doniigiimii yakindan takip etmek ve bu yonde adimlar atmak, iletisim
aragtirmacilart igin kagirilmamasi gereken bir firsattir. Teknolojik ilerlemelerin
hizla devam ettigi giiniimiizde, bu alanda yapilan ¢alismalarin sadece
akademik degil, aym1 zamanda pratikte de ciddi katkilari bulunmaktadur.
Tletisimdeki oriintiilerin, dinamiklerin ve egilimlerin daha net anlagilmast,
toplumsal olaylara ve olgulara dair daha derinlemesine ve kapsamli analizler
yapimasini saglar. Bu bakas agisi ile sosyal bilimler ile hesaplamali yontemlerin
i ige girigi gelecek yillarda sosyal bilimler agisindan gok daha farkli konu
ve igeriklerin aragtirilmasi gerekecegine de isaret etmektedir. Algoritmalarin
iletisiminin gimdilik tam insan iletigimi gibi olmamasi ileride yapay duygusal
zeka galigmalari ile gergeklegebilecek yenilikler iletigimcilerin makine iletigimi
konusuna da egilebilecegi buna bir 6rnek olarak verilebilir.

Yapay Zekanin Siyasal Aktorlerin Konusma ve Yiiz Ifadeleri
Analizindeki Teorik Temelleri

Giiniimiizde yapay zeka teknolojilerinin birgok sektorde merkezi bir rol
iistlendigi goriilmektedir. Siyasal aragtirmalarin da bu doniigiimden etkilendigi
ve siyasal aktorlerin konugmalarinin ve yiiz ifadelerinin derinlemesine analiz
edilmesinde bu teknolojinin kullanildig: bilinmektedir. Bu boliimde, bu 6zel
alanda kullanilan yapay zeka uygulamalarinin teorik temellerinin incelenmesi
hedeflenmektedir.

Siyasal aktorlerin konusma ve yiiz ifadelerinin toplumun, politikalarin
ve genel siyasi atmosferin bir yansimasi olarak degerlendirildigi kabul
edilmektedir. Yapay zekanin, bu bilgilerin ¢6ziimlenmesi igin kullanilan giiglii
araglardan biri oldugu diisiiniilmektedir. Bu tiir bir analizin yapilmasinda
kullanilan algoritmalarin ve modellerin teorik temellerinin iyi anlagiimasinin
esas oldugu vurgulanmaktadhr.

Bu boliimde, yapay zeka ile siyasal aktorlerin konugma ve yiiz ifadeleri
analizi arasindaki iligkinin derinlemesine incelenecegi belirtilmektedir.
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Kullanilan yapay zeka modellerinin nasil ¢alistigi, hangi teorik ¢ergevelerden
beslendigi ve bu modellerin siyasi analizlerde nasil bir katki sagladig tizerinde
durulacaktir.

Bilgi Isleme Modeli

Bilgi igleme modeli, insanlarin ve makinelerin bilgiyi nasil aldigina,
isledigine, sakladigina ve kullandigina dair bir yaklagimdir. Siyasal aktorlerin
konugma ve yiiz ifadelerinin analizinde bu modelin uygulanmasi, s6z konusu
aktorlerin mesajlarinin daha derinlemesine anlagilmasina yardimecr olur.

Modelin Temel Bilegsenleri
Bilgi igleme modelinin ii¢ temel bilegeni vardir: algilama, isleme ve tepki.

Algilama: Algilama, bireylerin veya sistemlerin dig ¢evreden gelen
uyaricilar: ve bilgileri tanima siirecidir. Siyasal aktorlerin konugmalart ve
yliz ifadeleri, bu algilama siirecinin kritik bir pargasidir, ¢iinkii bu, bir yapay
zeka sisteminin ilk veri toplama agamasidir yani ilk adimdir. Bu adimda, dig
diinyadan toplanan veriler, sonraki igleme ve analiz agamalar1 igin hazirlanir
(Marr & Nishihara, 1978). Ozellikle siyasal iletisimde, bu algilama siireci,
siyasal aktorlerin konugmalarinin tonu, siddeti, hiz1 ve ritmi gibi kritik
ozelliklerinin belirlenmesi i¢in esastir.

Yapay zeka sistemlerinde, algilama siireci genellikle sensorler, mikrofonlar
ve kameralar gibi donanim bilesenleri aracihigiyla gergeklestirilir. Bu
bilesenler, ses dalgalarini, yiiz ifadelerini, jestleri ve diger fiziksel uyaricilar
dijital verilere doniistiiriir. Ozellikle siyasal aktorlerin konusma ve yiiz
ifadelerinin analiz edilmesi baglaminda, bu donanim bilesenlerinin dogru ve
hassas bir gekilde ¢aligmasi kritiktir.

Her ne kadar yapay zeka sistemleri siirekli olarak gelistirilse de algilama
siireci bazen bazi zorluklarla karsilasabilir. Ornegin, diisiik 151k kogullarinda
yiz ifadelerinin taninmasi, arka planda giiriiltii olmas1 durumunda ses
verilerinin toplanmasi veya konugmacinin aksani nedeniyle sesin yanlig
algilanmasi gibi durumlar bu zorluklardan bazilaridir. Bu tiir zorluklar, analiz
sonuglarinin dogrulugunu etkileyebilir ve bu nedenle bu siirecin optimize
edilmesi ve siirekli olarak giincellenmesi esastir.

Isleme: Isleme asamasi, toplanan verinin analiz edildigi, filtre edildigi
ve sonuglarin ¢ikarildigi merkezi bir boliimdiir. Bu agamada, yapay zeka
sistemleri gelen veriyi analiz ederken, ¢ok boyutlu bir yaklagim benimser.
Bu, sistemlerin verinin derinlemesine anlagilmasi igin birgok algoritmayi ve
yontemi eszamanli olarak kullanabilecegi anlamina gelir.
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Konugma ve yiiz ifadelerinin analizi, dogal dil igleme (NLP) ve bilgisayarlt
gorii tekniklerinin bir kombinasyonunu gerektirir. Yapay zeka, konugma
icerisindeki Ozgiil kelimeleri, deyimleri ve tonlar1 tanimlamak igin NLP
algoritmalarini kullanir. Bu algoritmalar (NLDP) siyasal aktorlerin kullandig:
dilin altinda yatan mesajlar1 ve niyetleri anlamak igin 6nemlidir (Marwala,
2023).

Bilgisayarli gorii teknikleri, yiiz ifadelerinin taninmasi ve analizi igin
kullanilir. Bu, bir bireyin yiiziindeki Ozelliklerin- gozler, kaslar, agiz ve
diger yiiz kaslarindaki hareketlerin- analiz edilmesiyle ger¢eklestirilir. Bu
hareketler, belirli duygusal tepkilerle veya hatta belirli kavramsal fikirlerle
iligkilendirilebilir.

Duygu analizi, 6zellikle siyasal iletigim baglaminda, konugmanin veya yiiz
ifadesinin arkasindaki duygusal tonu belirlemek i¢in kullanilir. Modern yapay
zeka algoritmalari, metin veya gorsel verideki ince 6zellikleri tanimlayarak

bir kiginin olumlu, olumsuz veya notr bir tepki gosterip gostermedigini
belirleyebilir (Jinnuo vd., 2022).

Son olarak, bu igleme agamasi, verinin biiyiikliigii ve karmagikligina
bagl olarak saniyeler i¢inde gergeklesebilir veya daha derin analizler i¢in
daha uzun siirebilir. Ancak, geligmis yapay zeka teknolojilerinin yardimuyla,
bu analizler daha 6nce hayal edilenden ¢ok daha hizli ve dogru bir gekilde
gergeklestirilebilir.

Tepki: Bilgi isleme modelinin tepki agamasi, genellikle algilama ve
isleme asamalarini takiben gelen bilgiye dayali eylemleri ya da ¢iktilar: ifade
eder. Yapay zeka uygulamalari, bu ¢iktilarin otomatik ve etkili bir sekilde
gergeklestirilmesini saglar. Ozellikle siyasal analiz baglaminda, bu tepkilerin
zamaninda ve dogru olmasi kritik 6neme sahiptir.

Yapay zeka, iglenen bilgiye dayanarak spesifik ve ¢ogu zaman karmagik
tepkiler iiretme yetenegine sahiptir. Ornegin, bir siyasal aktoriin konusmasin
analiz ederken, algoritma, konugmanin genel tonunu, kullanilan dilin olumlu
veya olumsuz olup olmadigini ve konugmacinin genel duygusal durumunu
belirleyebilir.

Bu bilgiler, siyasal analizcilerin veya ilgili taraflarin konugmanin genel
amacini, hedef kitleyi ve olasi etkilerini daha iyl anlamalarma yardima
olabilir. Ornegin, bir siyasal liderin konusmasinda sik sik belirli bir terimi
vurgulamasi, bu terimin segmenler {izerinde olas1 bir etkisi olabilecegini
gosterir.

Ayrica, yiiz ifadeleri analiziyle elde edilen duygusal durum bilgisi,

siyasal aktorlerin belirli bir konu veya olay kargisindaki gergek hislerini
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anlamak igin oldukga degerlidir. Ornegin, bir liderin bir konu hakkinda
olumlu konugmasina ragmen yiiz ifadesinin endiseli veya rahatsiz oldugunu
gostermesi, bu konuda gizli bir endigesi veya rahatsizligi olabilecegini
gosterir.

Dolayisiyla, tepki agamasi, yapay zeka algoritmasinin analiz siirecini
tamamladigi ve elde edilen bilgilere dayali sonuglar1 sundugu kritik bir
evredir. Bu ¢iktilar, siyasal analizlerin derinligini ve genigligini artirarak,
daha bilingli ve bilgilendirilmig kararlar alinmasina yardimer olabilir. Bu,
ozellikle hizla degisen siyasal ortamlarda ve giderek artan bilgi yiikii altinda,
analizciler ve karar vericiler igin son derece degerlidir.

Siyasal Aktorlerin Konusma ve Yiiz Ifadelerinin Analizi

Siyasal aktorlerin verdigi mesajlar, genellikle karmagik ve ¢ok yonlidiir.
Bilgi isleme modeli, bu mesajlarin gesitli bilesenlerini ayirt etmek igin bir
gergeve sunar. Yapay zeka, bu modelin yardimiyla, siyasal aktorlerin duygusal
hallerini, kullandiklar dilin tonunu ve bu konugmalarin potansiyel etkilerini
analiz edebilir.

Siyasal aktorlerin konugma ve yiiz ifadeleri, siyasi iletigimin 6nemli
bilesenlerindendir. Bu bilegenler, kamusal goriigiin sekillendirilmesinde ve
politikalarin anlagilmasinda kritik role sahiptir. Bu nedenle, konusma ve
yiz ifadelerinin analizi, siyasal iletigim aragtirmalarinda merkezi bir 6neme
sahiptir.

Konugma Analizi: Konusma analizi, siyasal aktorlerin dil kullanimi,
tonlama, vurgu ve ritim gibi sozel 6geleri iizerinde odaklanir. Dilin kullanimu,
bir aktoriin ideolojisi, niyeti ve stratejisi hakkinda ipuglart verebilir. Ayrica,
soylem analizi gibi tekniklerle, konugmanin igerisindeki temalar, metaforlar

ve diger dil yapilar1 detayh bir gekilde incelenebilir.

Siyasal aktorlerin konugma ve dil kullanimlari, politik iletisimdeki en
belirleyici 6gelerden biridir (Kiligarslan, 2008). Konusma analizi, bu sozel
ogelerin derinlemesine incelenmesini igerir, boylece bir aktoriin belirli
bir konudaki tutumu, ideolojik konumu ve niyeti hakkinda daha genis ve
kapsamli bilgi edinilebilir.

Siyasal aktorler, segtikleri kelimeler, kullanilan dil yapilar1 ve gramatik
ozellikler araciligryla belirli bir mesaji veya ideolojiyi aktarir. Dil, bir aktoriin
sosyal, politik ve kiiltiire] baglami igerisinde pozisyonunu yansitan giiglii
bir aragtir. Ozellikle siyasal soylemde, belirli kelimelerin veya ifadelerin
tekrarlanmasi, bir ajandanin veya ideolojinin kamusal alanda nasil temsil
edildigine dair 6nemli bilgiler sunabilir.
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Konugma analizinde, sadece kelimelerin se¢imi degil, ayni zamanda
nasil soylendigi de kritik 6neme sahiptir. Bir aktoriin tonlamasi, vurgusu ve
konugma ritmi, konugmanin altinda yatan duygusal durum hakkinda bilgi
verebilir. Bu, dinleyicinin bir konuda nasil hissetmesi gerektigi konusunda
giiglii bir yonlendirme saglar.

Soylem analizi, konugma igerisindeki dil yapilarini, temalari, metaforlar
ve diger dil ozelliklerini derinlemesine inceleyerek bir aktoriin belirli bir
konudaki pozisyonunu ve siyasi stratejilerini belirlemeye yardime olabilir.
Ozellikle, bir konugmanin nasil yapilandirildigi, hangi temalarin vurgulandigi
ve hangi kelimelerin veya ifadelerin 6ne ¢ikarildigs, siyasal aktorlerin hangi
konular1 6ne ¢ikarmay1 veya geri planda tutmayi tercih ettikleri konusunda
onemli ipuglart sunar.

Yapay zeka uygulamalarinin konugma analizi konusunda en sik bagvurdugu
yontemler metin madenciligi (text mining) ve baghk (konu) modelleme
(topic modelling) yontemleridir. Ki LDA ‘da temelde bir metin madenciligi
yontemidir.

Baglik modellemede genelde Latent Dirichlet Allocation (LDA) teknigine
bagvurulmaktadir. Pratikte, LDA bir belge kiimesi {izerinde egitildiginde,
her bir konuyu karakterize eden kelime dagilimlarini ve her belge igin konu
dagilimlarini ortaya ¢ikarir. Bu, biiyiik metin koleksiyonlarinda otomatik
olarak konular1 tanimlamak ve bu konulara gore belgeleri siniflandirmak
i¢in son derece kullanighdir. Siyasal sdylemlerin incelenmesinde oldukga sik
bagvurulan bir yontemdir (Katre, 2019).

Metin madenciliginin 6zellikle R (Bykov, 2020) ve Python (T6rnberg,
2023) gibi agik kaynak istatistiksel hesaplama araglarinin kullaniminin
vaygmnlasmasi ile en sik bagvurulan analiz yontemlerinden biri oldugu
soylenebilir.

Yiiz Ifadesi Analizi: Siyasal aktorlerin yiiz ifadeleri, 6zellikle kamusal
alanda yaptiklar1 konugmalarda ve goriigmelerde, izleyicilere birgok bilingli
ve bilingdigi mesaj gonderme kapasitesine sahiptir. Bu mesajlar, aktoriin
duygusal durumu, niyeti, gergeklik diizeyi ve genel tutumu hakkinda 6nemli
bilgiler igerebilir. Yiiz ifadesi analizi, bu niiansh bilgileri yakalamak ve
yorumlamak igin kritik bir aragtirma yontemidir.

Yiiz, bir bireyin duygusal tepkilerinin en belirgin gostergesidir. Kizginlk,
mutluluk, iiziintii, sagkinlik ve daha bir¢ok duygu, ylizdeki kas hareketleri ve
ifadeler araciligiyla kolayca algilanabilir. Siyasal aktorlerin yiiz ifadeleri, bir
konugma veya tartigma sirasinda hangi konularin veya argiimanlarin 6zellikle

duygusal bir tepkiye neden olduguna dair ipuglari saglar.
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Siyasal aktorler, yliz ifadeleri araciligiyla izleyicilere belirli bir mesaj
vermek i¢in bilingli bir sekilde ifadelerini kontrol edebilirler. Ancak, bazen
bilingdis1 yiiz hareketleri de olusabilir ve bu, aktoriin ger¢ek duygular: ve
diisiinceleri hakkinda ek bilgiler sunabilir.

Modern yapay zeka teknolojileri, yiiz ifadesi analizinde 6nemli bir rol
oynamaktadir. Yiiksek ¢oziiniirliiklii kameralar ve gelismis goriintli igleme
algoritmalar1 sayesinde, yapay zeka, yiizdeki en ince hareketleri bile tespit
edebilir (Savran vd., 2008). Bu, siyasal aktoriin duygusal durumu, niyeti ve
tutumu hakkinda daha derinlemesine bilgi edinmeyi miimkiin kilar.

Bu analizlerin birlegtirilmesi, siyasal aktorlerin kamusal gortigii nasil
etkiledigine dair daha biitiinsel bir anlayis sunar. Ozellikle yapay zeka
teknolojilerinin geligmesiyle birlikte, bu analizler daha hizl, daha dogru ve
daha kapsaml: hale gelmistir.

Yapay Zeka ve Dogal Dil Isleme (NLP)

Dogal dil igleme, bilgisayarlarin insan diliyle etkili bir gekilde iletisim
kurmalarini saglamak igin kullamlan bir yapay zeka dalidir (Baburoglu
vd., 2019). Yapay zeka ve NLP ‘nin kesigtigi noktada, makine 6grenimi
algoritmalar1 dilin  karmagikligin1 anlamaya ve dil tabanli gorevleri
otomatiklegtirmeye yardimcr olmaktadir.

Dogal dil iglemenin temelleri, dil bilimi, biligsel psikoloji ve bilgisayar
bilimlerine dayanmaktadir (Boonthum-Denecke, 2011). Yapay zekanin bu
alanda kullanilmasi, dilin anlagilmasini ve islenmesini daha hizli ve verimli

hale getirirken, aynm1 zamanda dilin derinlemesine analizini de miimkiin
kilmaktadir.

Derin 6grenme ve noral aglar gibi gelismis yapay zeka teknolojilerinin
ortaya ¢itkmasiyla NLP, metin madenciligi, duygu analizi, makine ¢evirisi
ve otomatik 6zetleme gibi bir¢ok alanda devrim yapmustir (‘Tar vd., 2018).
Bu teknolojiler, dilin daha derin bir anlamini yakalamaya yardimcr olurken,
biiyiik veri setlerini hizla igleyebilme kapasitesine sahip olmalarryla da dikkat
¢ekmektedir.

Yapay zeka ve NLD, siyasal aktorlerin konugmalarini analiz ederken de
onemli bir role sahiptir. Bu tiir analizler, bir konugmacinin séylemlerini,
tonunu, duygusal yiikiinii ve sdyleminin genel yapisini anlama konusunda
degerli iggoriiler saglar (Shao vd., 2022). Aym1 zamanda, bu teknolojiler,
siyasal kampanyalarin ve toplumsal hareketlerin etkili bir gekilde analiz
edilmesi i¢in de kullanilir.
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Goriintii Isleme

Yapay zeka, son yillarda hizla gelisen ve bir¢ok alanda kullanilmaya
baglanan bir teknolojidir. Goriintii isleme, YZ ‘nin 6nemli bir alt dali olarak
kargimiza ¢ikar. Goriintii isleme, dijital bir goriintii tizerindeki bilgileri
isleyerek bu goriintiiyii analiz etmek, tanimak veya bu goriintiiden yeni bir
goriintii olugturmak igin kullanilir (Li, 2015).

Goriintii iglemenin temel amaci, bir goriintii tizerindeki veriyi anlamak
ve bu veriyi kullanarak belirli bir problemi ¢ézmektir. YZ, bu amaci
gergeklestirmek igin geligmis algoritmalar ve modelleme teknikleri sunar.

Derin 6grenme, goriintii islemenin en 6nemli bilegenlerinden biridir.
Ozellikle konvoliisyonel noral aglar (CNN) gibi teknikler, goriintii tanima,
yliz tanima ve nesne tespiti gibi bir¢ok alanda bagarili sonuglar vermektedir.

Siyasi aktorlerin yiiz ifadelerini tanima, se¢im kampanyalarindaki
videolar1 analiz etme veya mitinglerdeki kalabaligin duygusal tepkilerini
degerlendirme gibi konularda YZ ve goriintii isleme teknolojileri biiyiik bir
potansiyele sahiptir.

Python ve Siyasal Tletisim Aragtirmalart

Caligmanin bu boliimiinde ikinci kisimda sunulan 6rnek uygulamanin
icerdigi Python kiitiiphaneleri hakkinda bilgiler sunulmaktadir. Oncelikle
Python hakkinda genel bir bakig sunulmustur.

Python ve Sosyal Bilimler

Python, giiniimiizde bir¢ok alanda programlama dili olarak tercih
edilmekte olup, sosyal bilimlerde de aragtirmalarin daha etkin ve verimli bir
sekilde yapilmasini saglamaktadir. Sosyal bilimlerde toplumun, bireyin ve
kurumlarin davraniglarini, etkilegimlerini ve olgularini anlamak adina gesitli
yontemlerle veri toplanir, analiz edilir ve yorumlanir. Python’un bu stiregteki
rolii, veri toplama, analiz ve gorsellestirme asamalarini kolaylagtirmak ve
daha derinlemesine analizlere olanak tanimaktir.

Sosyal bilimlerde, 6zellikle anket ¢aligmalar1, derinlemesine miilakatlar ve
gozlemler aracihigiyla biiyiik miktarda veri toplanir. Python, web kazima (web
scraping) ile online kaynaklardan veri gekmeyi kolaylastirir. BeautifulSoup ve
Scrapy gibi kiitiiphaneler sayesinde, 6zellikle sosyal medya analizleri igin veri
toplama siireci otomatize edilebilir. Ayn1 zamanda, API araciligiyla sosyal
medya platformlarindan dogrudan veri ¢ekmek i¢in Tweepy (Twitter igin)
gibi kiitiiphaneler de bulunmaktadir.
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Sosyal bilimlerde elde edilen veri genellikle karmagiktir. Python, bu
karmagik veriyi iglemek, temizlemek ve analiz etmek igin olduk¢a uygundur.
Pandas kiitiiphanesi ile veri ¢ergeveleri olusturabilir, bu veri tzerinde
istatistiksel analizler gergeklestirebiliriz. Ayni zamanda, metin madenciligi
ve dogal dil isleme (NLP) i¢in NLTK ve TextBlob gibi kiitiiphaneler, metin
tabanli veri analizlerinde oldukea kullanighdir.

Aragtirma sonuglarini anlagilir ve etkili bir gekilde sunmak, sosyal
bilimlerde 6nemlidir. Python’un Matplotlib ve Seaborn gibi gorsellestirme
kiitiiphaneleri, analiz sonuglarini ¢esitli grafikler ve gorsellerle sunmay1
saglar. Bu gorsellestirmeler, aragtirma bulgularnin daha genis kitlelerle
paylagilmasinda oldukgea etkilidir.

Python, sosyal bilimlerdeki aragtirma siireglerini kolaylagtiran, hizlandiran
ve derinlestiren bir ara¢ olarak karsimiza ¢ikmaktadir. Modern sosyal bilim
aragtirmalarinda, geleneksel yontemlerin yani sira Python gibi programlama
dillerini kullanmak, aragtirmacilara daha genis ve derinlemesine analiz
kapasitesi sunmaktadir. Bu, sosyal bilimlerin gelecekteki roliinii ve etkisini
daha da artirabilecek bir potansiyele sahiptir.

Python Kiitiiphaneleri

Python’da “kiitiiphane” terimi, belirli iglevleri kolaylagtirmak amaciyla
hazirlanmig ve bir araya getirilmig fonksiyonlar, siniflar ve degiskenler
koleksiyonunu ifade eder. Bu kiitiiphaneler, belirli bir gorevi gergeklestirmek
veya belirli bir sorunu ¢6zmek igin gereken araglar1 ve iglevselligi saglarlar.
Ozellikle tekrarlayan ve genel kullanima uygun iglemler igin, bu islemleri her
seferinde sifirdan yazmak yerine, ilgili kiitiiphaneyi kullanarak igleri gok daha
hizli ve etkin bir sekilde gergeklestirebiliriz.

Python’un en biiyiik avantajlarindan biri, genis kiitiiphane ekosistemine
sahip olmasidir. Bu kiitiiphaneler hem Python™un standart kiitiiphanesi
igerisinde yer alabilir, hem de figilinci taraf gelistiriciler tarafindan
olusturulmus olabilir.

Standart Kiitiiphane: Python ile gelen ve ek bir yiikleme gerektirmeyen
kiitiiphanelerdir. Ornegin; math (matematik iglemleri igin), datetime (tarih
ve saat iglemleri igin) veya os (igletim sistemi ile ilgili islemler igin).

Ugiincii Taraf Kiitiiphaneler: Topluluk tarafindan olusturulmus ve Python
Paket Indeksi (PyPI) gibi depolarda bulunan kiitiiphanelerdir. Ornegin;
requests (HTTP istekleri yapmak i¢in), numpy (sayisal hesaplamalar igin)
veya pandas (veri analizi igin).
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Python’da bir kiitiiphaneyi projenize dahil etmek i¢in import anahtar
kelimesini kullanirsiniz. Ornegin, math kiitiiphanesini projenize dahil etmek
igin su gekilde bir kod yazilir:

Sekil 1 Pythow’dn Paket Caguma Orneji

Bu sayede, math kiitiiphanesindeki tiim fonksiyonlar1 ve ozellikleri
projenizde kullanabilirsiniz. Son olarak, Python’da birgok kiitiiphane, belirli
bir amaci ger¢eklestirmek igin birgok farkli fonksiyon ve 6zelligi biinyesinde
barindirir. Bu da Python’u oldukga esnek ve genis kapsamli bir dil yapar.

Bu galiymada tiim kiitiiphaneleri ele almak pek miimkiin degildir. Ancak
kitabin ikinci kisminda yapilan 6rnek projenin kiitiiphanelerine iliskin bilgiler
agagida sunulmaktadir.

Ancak unutulmamalidir ki higbir kiitiiphane bilgisayarimiza kurulmadan
‘import’ iglemi gergeklestirilemez. Agagida anlatilan tiim kiitiiphaneler
oncelikle su sekilde bilgisayarda kurulmalidir.

(base) C:\Users\ACER>pip install <paket_adi>|

Sekil 2 Python'da Paket Yiikleme

Ornegin ‘transformers’ kiitliphanesinin kurulmas: i¢im <paket_adi>
kismina ‘transformers’ yazilmalidir.

(base) C:\Users\ACER>pip install transformers

Sekil 3 Ornek Paket Yiiklemesi

Kurulum islemi yapilmadan kiitiiphane ¢agirma islemleri basarisiz
olacaktir.
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re Kiitiiphanesi

‘re’ kiitiiphanesi, Python’da diizenli ifadeler (regular expressions) ile
caligmak i¢in kullanilan standart bir kiitiiphanedir. Diizenli ifadeler, belirli
desenlere sahip metin dizesi boliimlerini bulma, eglestirme, ayirma ve
degistirme gibi islemleri yapabilmek igin kullanilir. re kiitiiphanesi, bu tiir
islemleri gerceklestirmek igin ¢esitli fonksiyonlar ve yontemler sunar.

e’ kiitiiphanesinin bazi ana fonksivonlars:

re.match(): Dizenin baglangicinda bir eglesme olup olmadigini kontrol
eder.

re.search(): Dizide bir eslesme olup olmadigini kontrol eder. Dizenin
herhangi bir yerinde eglesme bulabilir.

re.findall(): Dizideki tiim eglesmeleri bir liste olarak dondiiriir.
re.split(): Diizenli ifadeye gore bir dizeyi bolerek bir liste dondiiriir.
re.sub(): Diizenli bir ifade eslegmesini bagka bir dize ile degistirir.

re.compile(): Diizenli bir ifade desenini derler ve daha sonra bu derlenmis
deseni kullanarak eslesme iglemleri gergeklestirir.

Basit bir re kullanim 6rnegi:

Sekil 4 ‘ve’ Paketine Ornel Kod

Bu kod “Kelime Bulundu!” ¢iktisini verecektir.

Diizenli ifadeler, kendi bagina genig ve derin bir konudur. re kiitiiphanesini
etkili bir gekilde kullanabilmek igin, diizenli ifade dilinin temel yapilarina ve
kurallarina agina olmak gerekir.
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NLTK Kiitiiphanesi

NLTK (Natural Language Toolkit), dil isleme i¢in Python’da kullanilan
onde gelen bir kiitiiphanedir. Ozellikle dil igleme alaninda galisan
aragtirmacilar, ogrenciler ve endiistri uzmanlar1 igin kapsamli araglar ve
Ingilizcenin yani sira birok farkli dili igeren metin corpora’lariyla birlikte
gelir.

NLTK’nwn Baslca Ozellikleri ve Fonksiyonlars:

Tokenization: Metni kelimelere veya ciimlelere boler.

POS Tagging: Metindeki her kelimenin dilbilgisel kategorisini (isim, fiil,
sifat vs.) etiketler.

Stemming: Bir kelimenin kokiinii bulmak igin kullanilr.
Lemmatisation: Bir kelimenin sozlitk formunu bulmak igin kullanilir.
Chunking and Parsing: Ciimle yapilarini analiz eder.

Named Entity Recognition: Metindeki isimleri, organizasyonlari,
tarihleri vb. tanr.

Stopword Removal: Metinden yaygin olarak kullanilan ve genellikle
analiz i¢in yararsiz olan kelimeleri (stopwords) ¢ikarmak igin kullanilir.

Frequency Distribution: Metindeki kelimelerin sikligini analiz eder.
n-gram: Metinden bigram, trigram gibi n-gramlar1 gikarr.
Concordance: Belirli bir kelimenin metindeki kullanimini gosterir.

NLTK’nin popiilerliginin bir nedeni, kullanimi kolay olmasi ve genis
‘corpora’ koleksiyonuna sahip olmasidir. Ozellikle akademik aragtirma ve
ogrenme amagh projeler igin tercih edilmektedir.

Basit bir NLTK kullanim 6rnegi:

Sekil 5 NLTK Kiitiiphanesi Orneji
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Bu kod, verilen metni kelimelere boler ve [‘Natural’, ‘TLanguage’,
Processing’, -°, NLTK, ‘col’, faydahdir.’, <] ¢iktisini verecektir.

NLTK’nin birgok fonksiyonu ve o6zelligi oldugu igin, kiitiiphanenin
tam kapasitesini kullanabilmek igin resmi dokiimantasyonunu veya NLTK
kitabini incelemek gereklidir.

MatPlotLib Kiitiiphanesi

‘matplotlib’ Python™un en popiiler veri gorsellestirme kiitiiphanelerinden
biridir. Bilimsel hesaplamalar igin temel gorsellestirme araglari saglar. Cizgi
grafikleri, sagilim grafikleri, bar gratikleri, histogramlar, pasta grafikleri ve
daha bir¢ok geyi olusturmaya olanak tanir. ‘matplotlib’, Jupyter defterleri
gibi platformlarda interaktit gorsellestirmeler olusturmak igin de sikga
kullanulir.

Cesitli Grafikler: Cizgi grafikleri, histogramlar, sagihm grafikleri, bar
grafikleri, hata qubuklari, yogunluk grafikleri ve daha fazlasini olugturma
yetenegi.

Kontrol: Grafiklerin hemen hemen her yoniinii 6zellestirebilme yetenegi.

Renk ve Stil: Farkli renk semalar1, ¢izgi stilleri ve marker stilleri ile
grafikleri 6zellegtirme.

Metin ve Etiket: Grafiklere baglklar, eksen etiketleri ve agiklamalar
ekleyebilme.

Subplots: Bir grafik i¢inde birden fazla alt grafik olugturma yetenegi.

Basit bir matplotlib kullanim 6rnegi:
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ib.pyplot as plt

Sekil 6 ‘MatPlotLib’ il Grafik Cizme Orneyi

Ciktist ise;

%, Figure 1 = o ®

Omek Bir Cizgi Grafigi

25 4

20

Y Ekseni
-
w

-
k=

10 ) 2.0 25 3.0 35 4.0 45 5.0
X Ekseni

ACd Q=

Sekil 7 ‘MatPlotLib’ Ciktiss
Seklindedir.
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WordCloud Kiitiiphanesi

‘WordCloud” kelime bulutlar1 olugturmak i¢in Python’da kullamilan bir
kiitiiphanedir. Kelime bulutu, metin verilerinden en sik kullamilan kelimeleri
gorsellestirmek igin kullamilan bir yontemdir. Bu gorsellestirme, kelimelerin
sikligina veya 6nemine gore kelimelerin biiyiikliigiinii degistirerek ¢aligir. Yani
bir kelime metinde sik¢a gegiyorsa, kelime bulutunda daha biiyiik gosterilir.

WordCloud kiitiiphanesi, metinden kelime bulutu olusturmanin yan sira,
belirli bir sekil veya maske kullanarak kelime bulutunun seklini degistirme,
belirli renk semalar1 uygulama ve istenmeyen kelimeleri filtreleme gibi bir
dizi ozellegtirme segenegi sunar.

Temel Kullanim:

Sekil 8 ‘wordclond’ Kiitiiphanesi ile Bir Uygulama

Bu kod galistirildiginda ise;

L |

bilimi birgok_gelistirme

roegramlama
PlLesatlidir
Pyth anEka

web veril 1 1yle

wed s

Sekil 9 wordcloud’ Ciktiss

Sonucu goriilecektir.
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‘PyTorch’ Kiitiiphanesi

PyTorch kiitiiphanesi bilinen diger adi ile ‘torch’ kiitiiphanesi, genellikle
derin 6grenme ve yapay zeka uygulamalart i¢in kullanilan bir Python
kiitiiphanesidir. PyTorch, dinamik bir hesaplama grafigi kavramina sahip
olmasi, hizli ve kolay model prototipleme yetenekleri ve NumPy benzeri bir
tensor kitapligina sahip olmasiyla bilinir.

PyTorch’un One Cikan Ozellikleri:

Dinamik Hesaplama Grafigi (Define-by-Run): PyTorch, modelleri
¢aligma zamaninda dinamik olarak olusturmaniza izin verir. Bu, modeli
calistirirken degisiklikler yapabileceginiz anlamina gelir, bu da aragtirmada
ve prototiplemede oldukga kullanighdir.

Tensor Kitaplhigi: PyTorch, GPU iizerinde ¢aliyma yetenegi ile NumPy
benzeri ¢ok yonlii bir tensor kitapligina sahiptir.

Otomatik Gradyan Hesaplar1 (Autograd Modiilii): Otomatik tiirev
hesaplamalarini destekler, bu sayede sinir aglar igin geriye dogru yayilimi
kolayca gergeklestirebilirsiniz.

Noral Ag Modiilii (torch.nn): Derin 6grenme igin yliksek seviyeli yapi
taglarini sunar. Bu modiil sayesinde sinir aglarini kolayca olusturabilir ve
egitebilirsiniz.

GPU Destegi: PyTorch, CUDA destegi sayesinde hesaplamalariniz
GPU iizerinde kolayca yapabilir.

Aktif Topluluk ve Kaynaklar: PyTorch, aragtirma toplulugunda oldukga
popiilerdir ve bu nedenle birgok 6gretici, dokiimantasyon ve onceden
egitilmis modeller mevcuttur.
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Basit bir PyTorch Ornegi:

Sekil 10 PyTorch’ ile Bir Uygulama Ornegi

Muhtemel ¢iktisi ise;

> python ders.py

requires_grad=True)

requires_grad=True)

Sekil 11 ‘PyTorch’ Uygulamasmn Ciktise

Bu kodla, basit bir dogrusal regresyon modeli olusturduk, bir kayip
hesapladik ve bu kayba gore modelin agirliklarini (ve bias’ini) bir adim
giincelledik. Ozetle:
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Model Olugturma: 3 girdi 6zelligi ve 2 ¢ikt1 6zelligi olan basit bir dogrusal
regresyon modeli olugturduk.

Kayip Hesaplama: Modelin tahminleri (veya ¢iktilar1) ile gergek degerler
arasindaki farki, yani hatayr (loss) ortaya koyan bir kayip fonksiyonu

kullanarak hesapladik.

Modeli Giincelleme: Hesaplanan kaybr minimize etmek igin modelin
agirhiklarini ve bias’ini bir adim giincelledik.

Sonug olarak, bu kodun amaci, rastgele baslatilan bir dogrusal regresyon
modelinin nasil egitildigini basitge gostermektir. Ancak bu egitim, burada
sadece bir adim igin gergeklestirilmistir. Gergekte, modelin dogru bir sekilde
egitilmesi i¢in bu adimin (ileri yayilim, kayip hesaplama, geriye yayihm ve
agirhiklar1 giincelleme) birgok kez tekrarlanmasi gerekir.

‘transformers’ Kiitiiphanesi

‘transformers’ kiitiiphanesi, Hugging Face sirketi tarafindan gelistirilen,
derin 6grenme modelleri i¢in kapsamh bir kiitiiphanedir. Ozellikle dogal
dil igleme (NLP) gorevlerinde kullanilan doniigiim tabanli modelleri
(transformer modelleri) igermektedir.

Cesitli Modeller: transformers kiitiiphanesi, BERT, GPT-2, T5,
DistilBERT, RoBERTa gibi popiiler doniisiim tabanli modellerin yani sira
onlarca farkli modeli destekler.

Kullanic1 Dostu: Bu kiitiiphane, modellerin kolaylikla yiiklenmesini,
egitilmesini ve kullamlmasini saglar. Onceden egitilmis modellerin kolaylikla
indirilip kullanilabilmesi igin bir Model Hub’a sahiptir.

Onceden Egitilmis Modeller: Kiitiiphane, bir¢ok dilde ve bir¢ok gorev
i¢in Oonceden egitilmis modelleri igerir. Bu sayede, spesifik bir goreve 6zel
egitim yapmadan modellerin kullanilmast miimkiindiir.

Esneklik: Hem PyTorch hem de TensorFlow ile uyumludur, bu sayede
iki farkli derin 6grenme ¢ergevesinde de kullanilabilir.

Aktif Topluluk: Hugging Face’in arkasinda biiyiik ve aktif bir topluluk
bulunmaktadir. Bu topluluk, kiitiiphanenin siirekli geligtirilmesine ve yeni
modellerin eklenmesine katkida bulunmaktadir.

‘transformers’ kiitliphanesini kullanarak metin simiflandirma, metin
olugturma, metni bagka bir dile gevirme, soru-cevap sistemleri olusturma
gibi birgok NLP gorevinin gergeklestirilebilmesi miimkiindiir. Ayrica, 6zel
veri kiimeleri ile kisisel modellerin egitilmesi ve mevcut modelleri 6zel
ihtiyaglara gore ince ayarlama (fine-tuning) yapma yetenegi de mevcuttur.
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Sekil 12 transformers’ Kiitiiphanesine Bir Ornek

Text degiskeninde belirtilen ifade igin yapilan analizde sonug:

(base) C:\Users\ACER\Desktop\videolar>python ders.py
Tahmin edilen duygu: Olumlu with probability: ©.9894327521324158

(base) C:\Users\ACER\Desktop\videolar>

Sekil 13’transformers’ Kiitiiphane Orneginin Ciktisy

Seklinde goriilecektir.

cv2 Kiitiiphanesi (OpenCV)

‘cv2’ kiitiiphanesi, bilgisayarli gorii isleme (Computer Vision)
kiitiiphanesi olan OpenCV’nin Python’da kullanilan siiriimiidiir. OpenCV
(Open Source Computer Vision Library), ger¢ek zamanli bilgisayarli gorii
isleme igin tasarlanmug agik kaynakli bir kiitiiphanedir. ‘cv2’ kiitiiphanesi,
goriintii igleme, video yakalama, 6zellik tespiti, nesne tespiti gibi birgok
bilgisayarli gorii igleme gorevi igin genis bir arag ve algoritma seti sunar.

Bazi temel 6zellikleri ve iglevleri sunlardir:

Goriintii  Isleme: Goriintii iizerinde temel iglemler (filtreleme,
doniistiirme, morfolojik islemler vb.) gerceklestirme.

Renk Uzayr Doniisiimleri: RGB, HSV, LAB gibi farkli renk uzaylari
arasinda doniigiim yapma.

Goriintii. Dosyas1 Isleme: Goriintii dosyalarini okuma, yazma ve
gosterme.
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Video Isleme: Videolar: ve kamera akiglarini okuma, isleme ve kaydetme.

Ozellik Tespiti ve Eglestirme: SIFT, SURE, ORB gibi algoritmalardan
yararlanarak goriintiilerde 6zellik tespiti ve bu ozellikleri diger goriintiilerle
eslestirme.

Nesne Tespiti: CascadeClassifier kullanarak ytiz, goz vb. nesneleri tespit
etme.

Goriintii.  Doniisiimiic  ve  Homografisi: Goriintiileri  dondiirme,
Olgeklendirme ve perspektif doniigiimleri uygulama.

Makine Ogrenimi: KMeans, destek vektor makineleri (SVM) gibi
makine 6grenimi algoritmalarini kullanma.

Ornek bir cv2 kodu:

MREAD_COLOR)

lor(img, cv2.COLOR_BG

gray_img)

Sekil 14 ‘OpenCV” ile Goriintii Degistivme Uygulamase

Bu basit Ornek, renkli bir goriintiiyii okuyup gri tonlamaya
doniistiirtip ekranda gostermektedir. OpenCV, ¢ok daha karmagik iglemleri
gergeklestirebilecek genis bir iglev setine sahiptir.
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Orijinal Resim:

H \ - F, pio "
- e 1 A

- Nl ;!-'}_ .
R |

Sekil 15 Kodda Ele Almnan Orjinal Resim

Program giktisi:

|81 Gray Image — a b 1 I

Sekil 16 ‘OpenCV” ile Elde Edilen Yeni Goviintii

‘keras’ Kiitiiphanesi

Keras, Python programlama dilinde yazilmug, agik kaynakli bir sinir
ag1 kiittiphanesidir. Keras, kolay ve hizli bir gekilde deney yapabileceginiz
modiiler bir yapiya sahip olmasiyla bilinir. TensorFlow, Microsoft Cognitive
Toolkit (CNTK) veya Theano iizerinde calisabilen yiiksek seviyeli bir
APTdir. Ancak TensorFlow 2.0°dan itibaren Keras, TensorFlow’un resmi
yliksek seviyeli API’si olarak benimsenmistir.

Keras’wm one cikan ozelliklevi sunlavdur:

Kullanic1 Dostu: Keras, sinir aglart i¢in modellerin tanimlanmasini ve
egitilmesini basit ve sezgisel kilar.

Modiiler ve Uyumlu: Keras’ta modeller, yapr taglarini olusturan
modiiller (katmanlar, fonksiyonel API, optimizatorler vb.) ile olusturulur.
Bu yapr taglar arasinda minimum kisitlamalar vardur.
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Kolayca Genisletilebilir: Kisisel katmanlarini, hedef fonksiyonlarin veya
metriklerin tanimlanmast igin kisisel 6zel bloklar yazilabilir.

Python ile Caligma: Keras, sadece Python iizerinde ¢alisir, bu nedenle
temiz ve basit bir Python API’ye sahiptir.

Basit bir Keras modeli olugturma 6rnegi:

quential

Den

Sekil 17 ‘Keras’ Kiitiiphanesi Uygulamast

Bu basit 6rnekte, giris boyutu 100 olan, 64 noronlu bir gizli katmana ve
10 noronlu bir ¢ikis katmana sahip bir sinir ag1 modeli tanimlanmugtir.

ry is optimized to

, in other operations, rebuild TensorFlow
1 the appropr:
tial

Total param

Sekil 18 Keras® Uygulamast Ciktisy
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Keras, hizli prototipleme ve deney yapma igin idealdir. Ayn1 zamanda
biiytik veri setleri tizerinde ¢aligan biiyiik 6lgekli modellerin egitilmesi igin de
uygun bir yapiya sahiptir. Ayrica, genis bir belgelendirme ve topluluk destegi
ile desteklenmektedir, bu da 6grenmeyi ve kullanmay daha kolay hale getirir.

‘numpy’ Kiitiiphanesi

NumPy (Numerical Python’in kisaltmasi), Python programlama dilinde
bilimsel hesaplamalar i¢in kullanilan temel bir pakettir. Biiyiik, ¢ok boyutlu
diziler ve matrisler igin destek saglar ve bu diziler lizerinde galigan birgok
matematiksel fonksiyon koleksiyonuna sahiptir. Bu kiitiiphane, veri bilimi,
yapay zeka, makine 6grenimi ve neredeyse tiim bilimsel Python projelerinin
temel tagidir.

NumPy’wm ana ozelliklevi sunlavdur:

Hizli Dizi Islemleri: Temel veri yapisi ndarraydir, bu da n boyutlu bir
dizidir. NumPy, bu diziler {izerinde hizli islem yapma yetenegine sahiptir.

Matematiksel Fonksiyonlar: Temel matematiksel islemlerden (toplama,
gtkarma) geligmis matematiksel operasyonlara kadar birgok fonksiyon sunar.

Dogrusal Cebir Islemleri: Matris garpimi, determinant, 6zdeger vb.
hesaplamalar igin fonksiyonlar igerir.

Fourier Déniigiimii ve Islevleri: Sinyal isleme ve benzeri uygulamalar
i¢in kullanilir.

Rastgele Sayt Uretimi: Cesitli dagilimlara sahip rastgele sayilar iiretme
yetenegi.

Entegrasyon: C, C++ ve Fortran kodlarina kolay entegrasyon imkani
saglar.
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Basit bir NumPy Ornegi:

numpy

a = np.arra

np.array

np.array

result = np.dot(m:

Sekil 19 ‘numpy?2 Kiitiiphanesi ile Bir Ornek

Ciktist ise:

(base) C:\Users\ACER\Desktop\videolar>python ders.py
[[19 22]

[u3 50]1]

Sekil 20 ‘numpy’ Uygulamasmmn Ciktise

NumPy, Python’daki diger veri bilimi kiitiiphaneleri (pandas, scipy, scikit-
learn vb.) ile mitkemmel bir uyum igindedir. Cogu kiitiiphane, veri yapilar
ve hesaplamalar i¢gin NumPy’nin fonksiyonlarini ve yeteneklerini kullanir.
Bu entegrasyon, NumPy’1 Python veri bilimi ekosisteminin merkezine
yerlestirir.

‘datetime’ Kiitiiphanesi

‘datetime modiilii’, Python’da tarih ve zamanla galigmak igin kullanilan
yerlegik bir kiitiiphanedir. Bu modiil, tarihler, saatler, dakikalar, saniyeler,
mikro saniyeler ve hatta haftanin giinleri gibi zamanla ilgili bilgileri temsil
eden siiflar sunar.
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datetime modiiliiniin baslica bilesenleri sunlardar:

datetime.date: Sadece tarihi (yil, ay, giin) temsil eder.

datetime.time: Sadece zaman (saat, dakika, saniye, mikrosaniye) temsil
eder.

datetime.datetime: Hem tarth hem de zaman bilgilerini igeren bir
kombinasyonu temsil eder.

datetime.timedelta: Iki tarih veya zaman arasindaki farki temsil eder.
datetime.tzinfo: Zaman dilimi ile ilgili bilgileri temsil eder.

Basit datetime Ornekleri:

bugin

GEASEGEY
now = da
bir_hafta_sonrasi = now + ti

Sekil 21 ‘Aatetime’ Kiitiiphanesinin Uygulama Cesitlerine Ornekler
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Cikti:

(base) C:\Users\ACER\Desktop\videolar>python ders.py
bugiin: 2023-10-07

simdi: 2023-10-07 15:00:28.492978

Yerel zaman: 2023-10-07 15:00:28.492978+03:00

Giin farki: 365

bir hafta sonrasi: 2023-10-14 15:00:28.492978

(base) C:\Users\ACER\Desktop\videolar>|

Sekil 22 ‘datetime’ Orneklevinin Ciktiss

‘datetime’ modiilii, tarih ve zamanla ilgili bir¢ok yaygin islemi kolay
ve anlagilir bir gekilde gergeklestirmenizi saglar. Ayrica, modiil igerisindeki
siniflarin bir¢ok metodu ve 6zelligi, tarih ve zaman aritmetigi ile ilgili daha
karmagik gorevleri gergeklestirmek i¢in de kullanilabilir.

Siyasal Iletigsim Arastirmacilari igin Python Ornekleri

Siyasal iletisim aragtirmacilarinin Python ile analiz yapmak i¢in birgok
nedeni vardir. Onemli bazi ¢aligmalar icin 6rnekler verilecek olur ise:

Sosyal Medya Analizi:

+ Twitter, Facebook gibi sosyal medya platformlarindan veri toplama.

* Bu veriler iizerinde duygu analizi, hashtag analizi, mention analizi
gibi metin madenciligi uygulamalar.

+ Dopiiler konularin veya trendlerin belirlenmesi.

Konusma ve Metin Analizi:

+ Siyasetgilerin konugmalarini analiz ederek, en gok kullanilan kelimele-
rin, kavramlarin veya temalarin belirlenmesi.

«  Wordcloud kullanarak gorsellestirmeler olugturma.

Anbket Verisi Analizi:

+ Secim anketi verilerinin istatistiksel analizi.

+  Demografik bilgilere, bolgesel farkliliklara gore se¢gmen egilimlerinin
analizi.

Zoman Sevisi Analizi:

« Siyasi olaylar veya politika degisikliklerinin ekonomik gostergelere et-
kisinin incelenmesi.
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+ Se¢im donemlerindeki siyasi reklam harcamalarinin zaman igindeki
degisimlerinin analizi.

Gorsel Iletisim Analizi:

« Siyasi reklamlarin veya posterlerin igerdigi gorsel elementlerin analizi.
+ OpenCV gibi kiitiiphaneler yardimiyla gorsel veri iizerinde iglemler.
A Analizi:

 Siyasi iliskilerin, baglantilarin veya isbirliklerinin grafiksel olarak
gosterilmesi.

+ NetworkX gibi kiitiiphanelerin kullanimu ile iligkisel yapilarin analizi.

Makine Ogrenimi Uygulamalars:

« Ornegin, ge¢mis segim verilerini kullanarak gelecekteki segim sonug-
larin1 tahmin etme.

Web Scraping:

+ Haber sitelerinden veya diger kaynaklardan siyasi igerik toplama.
* BeautifulSoup, Scrapy gibi araglarla veri toplama.

Siyasal iletigim, bireylerin, gruplarin ve toplumlarin siyasi stireglerle,
aktorlerle ve mesajlarla nasil etkilegsime girdigini inceleyen bir alandir.
Giiniimiizde teknolojik ilerlemeler, siyasal iletigim aragtirmacilarina daha
derinlemesine analizler yapma kapasitesi sunmaktadir. Bu baglamda, Python,
siyasal iletisimde kullanilabilecek ¢ok yonlii bir aragtir.

Oncelikle, sosyal medya, giiniimiiz siyasi arenada olduke¢a etkili bir
arag¢ haline gelmistir. Python, sosyal medya platformlarindan veri toplama
kapasitesi sunan kiitiiphanelere sahiptir. Tiweepy gibi kiitiiphanelerle Twitter
gibi platformlardan veri ¢ekmek, bu veriyi analiz etmek ve gorsellestirmek
miimkiindiir. Busayede siyasi figiirlerin veya partilerin kampanyalarinin genel
resepsiyonunu anlamak, halkin hangi konulara daha ok tepki gosterdigini
belirlemek kolaylagmustur.

Konugma ve metin analizi de Python’un giiglii oldugu bir diger alandur.
Siyasetgilerin konugmalarini veya yazili beyanlarini incelemek igin metin
madenciligi araglarindan yararlanabiliriz. Bu, bir siyasetginin veya bir parti
platformunun ana temasin veya vurguladigr anahtar kelimeleri belirlemek
i¢in oldukga kullanighdr.

Anketler, se¢im Oncesi ve sonrast donemlerde siyasi egilimleri
degerlendirmek i¢in yaygin olarak kullanilir. Python, bu anket verilerini
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islemek, analiz etmek ve sonuglar1 gorsellestirmek i¢in mitkemmel araglara
sahiptir. Pandas gibi kiittiphanelerle veriyi hizlica islemek ve analiz etmek
miimkiindiir.

Siyasal iletisimde zaman serisi analizi de biiyiik bir 6neme sahiptir.
Ozellikle ekonomik gostergelerin  siyasi kararlarla nasil  degistigini
gozlemlemek igin bu tiir bir analize ihtiyag duyulmaktadir. Python, bu tiir
analizleri gergeklestirmek igin gerekli araglari sunar.

Web scraping, online kaynaklardan siyasi igerik toplamak igin diger bir
onemli aragtir. Python, BeautifulSoup veya Scrapy gibi giiglii web scraping
kiitiiphanelerine sahiptir. Bu, siyasi olaylar veya konular hakkinda gesitli
kaynaklardan bilgi toplamak i¢in son derece degerlidir.

Sonug olarak, Python, siyasal iletisim aragtirmacilarinin kargilagtigi birgok
zorluga ¢oziim sunan giiglii ve esnek bir dilidir. Bu dilin sundugu kiitiiphane
ve araglar, arastirmacilarin derinlemesine ve kapsamli analizler yapmalarini
saglar, boylece toplumun siyasi siireglerle nasil etkilesime girdigini daha 1yi
anlamalarina yardimci olur.



BOLUM 2

Bu boliimde ilk boliimde ifade edilen Python kiitiiphaneleri ile son
Cumhurbagkanligi se¢iminde TRT ekranlarinda propaganda yapan liderlerin
konugma, duygu ve yiiz ifadesi analizleri yapilmistir. Bu boliim bir uygulama
ornegi niteligindedir.

Uygulama Boliimiiniin Amact

Kitabin ilk boliimiinde anlatilan teorik bilgilerin 6nemini gosterebilmek
amact ile gergek hayat olaylarindan bir analiz gergeklestirerek yapay zekanin
siyasal aragtirmalardaki giiciinii, nemini ve gelecek zaman dilimi igerisinde
nasil bir geligim gecirebilecegine dair bir gorii saglamaktir.

Arastirmanin Kapsamu

Bu boliimde gergeklestirilen analizler herhangi bir aragtirma sorusuna
ozel sekilde yapilmamugtir. Bu aragtirmada belirli bir kesit igerisinde liderlerin
yaptiklari birer propaganda yayini ile konugma, duygu ve yiiz ifadesi analizleri
yapilmugtir.

Belirli bir aragtirma sorusu — 6rnegin: ““Segim siireci boyunca liderlerin
duygusal tonlar1 ve yiiz ifadeleri nasil bir degisim gostermektedir? Ozellikle
belirli olaylar ya da gelismeler sonrasinda bu degisiklikler ne yonde
olmaktadir?” — ozelinde bu boliimde sunulan yontemler ile belirli bir
zaman araliginda birden fazla analiz yapilmasi ile sonuglarin karsilagtirilmasi
miimkiindiir.

Ozetle bu boliimde yapilan analiz herhangi bir aragtirma sorusuna cevap
aramamaktadir.

Yontem

Veri Toplama

Bu galigma, 2023 Tiirkiye segimleri sirasinda Tirkiye Radyo Televizyon
Kurumu (TRT) tarafindan yayinlanan siyasi liderlerin propaganda
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konugmalarini analiz etmek amaciyla titiz bir veri toplama siireci igermistir.

Veri toplama agamalari su gekildedir:

i)

Veri Kaynagi Secimi: Ilk adim olarak, TRT televizyon kanali, bu
caliymanin temel veri kaynag: olarak belirlendi. Youtube’dan TRT de
yaymlanmig 2023 segimlerine iliskin videolar indirilmigtir. Sirast ile
Cumbhur ittifaki adayr olarak Cumhurbagkani Sayin Recep Tayyip
Erdogan’in 22.05.2023 tarihinde TRT’de ki 6zel roportaji, Millet
ittifaki adayr olarak Sayin Kemal Kiligdaroglu'nun 8 Mayis 2023
ve 27 Mayis 2023°de partisinin resmi YouTube sayfasina yiikledigi
TRI’de yaptig1 birinci ve ikinci tur se¢im propaganda konugmalari,
Memleket Partisi aday1 olarak Sayin Muharrem Ince’nin 7 Mayis 2023
tarihinde yaptig1 konugma, Zafer Partisi adina Sayin Umit Ozdag’in
13 Mayis 2023 tarihli konusmasi, Ata Ittifaki adayr Sayin Sinan
Ogan’in 13 Mayis 2023 tarihli konugmast, Tiirkiye Isgi Partisi Genel
Bagkani Erkan Bagin 13 Mayis 2023 tarihli konugmast YouTube
platformundan indirilmistir.

ii) Veri Isleme ve Filtreleme: TRT arsivi igerisinde yer alan gesitli konugma

videolari, tarih, liderin kimligi, konugma siiresi ve konugma konusu
gibi temel veri noktalarina gore dikkatlice filtrelenmistir. Bu asamada,
yalnizca 2023 segimleri sirasinda gergeklesen ve TRT tarafindan
yaymlanan konugmalar dahil edilmigtir. Cumhurbagkani Sayin Recep
Tayyip Erdogan’in sunucular ile gergeklestirdigi roportaja ait ilgili
video ‘da sadece kendisinin yiiz ifadelerinin elde edilebildigi kisimlar
dahil edilmis diger kisimlar analizin sthhati igin ¢ikarilmistir.

iii) Metin ve Video Verisi: Her konugma videosu, metin transkriptleriyle

birlikte kullanilmak tizere ayr1 ayr1 kaydedilmigtir. Bu, konugmalarin
hem gorsel hem de metin tabanli analizlerini miimkiin kilmugtir.
Metin verileri, liderlerin ne soylediginin incelenmesini saglarken,
video verileri liderlerin yiiz ifadelerini ve beden dili kullanimlarinin
degerlendirilmesini saglamugtir.

iv) On Isleme: Metin verileri dogal dil igleme (NLP) igin &n igleme

adimlarindan gegirilmistir. On isleme siireci, metinlerin ayristirilmast,
stop-words temizlemesi, kok analizi ve metin madenciligi igin hazirlik
islemlerini igermektedir. Bu, metin verilerinin daha iyi analiz edilmesini
ve anlagilmasini saglamak amaciyla gergeklestirilmigtir.

Yiiz Ifade Verisi: Ayni zamanda her konugma videosu, liderlerin yiiz
ifadelerini igeren goriintiilerden olugan bir veri kiimesine doniigtiiriildii.
Bu adim, liderlerin konusma sirasinda sergiledikleri duygusal ifadeleri
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analiz etmek i¢in kullanildi. Yiiz ifade verileri, liderlerin konugmalarin
daha derinlemesine inceleme firsat1 sagladu.

Veri toplama agsamasimin  ardindan, her siyasi liderin propaganda
konugmalari, detayli bir konugma analizi stirecinden gegirildi.

Konusma Analizi

Konugma analizi, metin madenciligi (NLP) ve duygu analizi yontemlerini
igerir ve liderlerin soylem stratejilerini ve duygusal tonlarmi incelemeyi
hedeflemektedir. Bu siire¢ agagidaki adimlar1 igermektedir:

a) Metin Madenciligi (NLP):

Konugma metinlerinin ayrintili bir gekilde incelenmesi igin dogal dil
isleme (NLP) teknikleri kullanilmigtir. Bu agamada Python programlama
dili ve NLP kiitiiphaneleri (6rnegin, NLTK, spaCy) kullanildi. Adimlar su
sekildedir:

i) Metin On Isleme: Konugma metinleri, dil isleme iglemlerine tabi
tutuldu. Bu iglemler, metinlerin biiytik-kiigiik harf doniigiimii,
noktalama igaretlerinin temizlenmesi, stop-words (anlamsiz
kelimeler) temizlenmesi ve kok analizi gibi adimlar1 igermektedir.

i1) Kelime Siklig1 Analizi: Her konugma metni igin kelime sikhig1 analizi
yapildi. Bu, siyasi liderlerin hangi kelimeleri sikga kullandigini
belirlemeye yardimcr olmugtur. Kelime sikligi analizi, liderlerin
oncelik verdigi konular1 ve anahtar kavramlar1 belirleme agisindan
onemlidir.

ii1) Kelime Bulutlar1 (Word Clouds): Kelime bulutlari, konugma
metinlerinde en sik gegen kelimeleri gorsel olarak temsil etmek
igcin kullamlmaktadir. Bu gorsellestirmeler, anahtar kavramlar
vurgulamaya yardimci olmaktadir.

b) Konu Analizi: Konugma metinleri tizerinde konu analizi yapildi. Bu
analiz, liderlerin hangi konular1 ele aldigim ve hangi konulara daha
fazla odaklandigini belirlemek amaciyla kullanilmugtir.

¢) Duygusal Analiz: Siyasi liderlerin propaganda konugmalarinin
duygusal tonu, duygusal analiz teknikleri kullanilarak incelenmistir.
Bu asamada, metin tabanli duygusal analiz yapilmis ve liderlerin
duygusal ifadeleri ¢ikarilmistir. Adimlar gu sekildedir:

1) Duygu Tanima (Sentiment Analysis): Konugma metinleri, duygusal
tonlarina gore analiz edildi. Duygu analizi araglar1 ve algoritmalari,
metinlerin  olumlu, olumsuz veya nétr oldugunu belirlemeye
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yardimcr olmugtur. Bu, liderlerin se¢im kampanyast sirasinda nasil
bir duygusal dil kullandigini anlamak i¢in kullanilmugtir.

i) Duygusal Ifadelerin Belirlenmesi: Metinler i¢indeki duygusal ifadeler,
liderlerin konugmalarindaki duygusal vurgular belirlemek amaciyla
¢ikarimistir. Bu, liderlerin izleyiciler iizerinde hangi duygusal etkiler
yaratmay1 amagladiginin anlagilmasina yardimer olmugtur.

Duygu analizi ig¢in Huggingface’in  “Transformers”  kiitiiphanesi
kullanilmugtir. Tirkge duygu analizi gorevi igin 6n-egitilmis “savasy/bert-
base-turkish-sentiment-cased” (Yildirim, 2022) modeli segilmigtir. Bu model,
BERT mimarisini temel alarak olumlu ve olumsuz duygulart siniflandirmak
tizere egitilmistir.

Model, metinlerdeki her bir ciimleye olumlu ya da olumsuz bir etiket
atamaktadir. Ancak bu galigmada, olasiliklarin belirli bir esik araliginda (%40
ile %60 arasinda) olup olmadig1 kontrol edilerek, bu aralikta kalan ciimleler
“notr” olarak da simflandirilmigti. Bu esik degeri, modelin belirsizlik
araligina isaret etmektedir.

Elde edilen duygu etiketlerine gore ciimlelerin frekanslari hesaplanmugtir.
Bu, veri setinde hangi duygu sinifinin daha baskin oldugunu belirlemek igin
kullanilmugtir. Elde edilen frekans degerleri, daha iyi bir anlayig saglamak
adina siitun grafigi seklinde gorsellestirilmistir. Grafikte olumlu, olumsuz ve
notr siniflarinin sayilart kargilagtirilmgtr.

Yiiz Ifade Analizi

Siyasi liderlerin propaganda konugmalari sirasinda yiiz ifadelerinin analizi
i¢in gu yontemler uygulanmugtir:

a) Yiiz Tamima ve Ifade Analizi: Siyasi liderlerin propaganda
konugmalarinin  video kayitlar, yiiz tanima ve ifade analizi
kiitiiphaneleri olan DIlib ve OpenFace kullamilarak islenmigtir. Bu
analiz agamasi, liderlerin yiiz ifadelerini ve duygusal durumlarini tespit
etmeye dayanmaktadir. Bu siireg agagidaki adimlar1 igermektedir:

1) Cergeve Yakalama: Propaganda konugmalarinin video kayitlar1 belirli
araliklarla goriintii gergeveleri olarak yakalanmistir. Bu gergeveler,
liderlerin yiiz ifadelerini anlamak igin temel verileri saglamustir.

i1) Yiiz Tanima: Her goriintli ¢ergevesi, liderlerin yiizlerini tanimak
i¢in yiiz tanima algoritmalar1 kullanilarak islenmistir. Bu, liderlerin
konugma sirasindaki yiiz ifadelerini tespit etmek igin kritik bir
adimdir.
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b) Duygu Tanima: Liderlerin yiiz ifadeleri, duygu tanima algoritmalar:
kullanilarak iglenmigtir. Bu agsama, liderlerin konusma sirasinda
hangi duygusal ifadeleri sergiledigini belirlemeye yardimcr olmustur.
Ozellikle, liderlerin nege, iziinti, 6tke veya notr ifadeler gibi duygusal
durumlari analiz edilmistir.

Veri Gorsellestirme

Caligmanin sonuglarini daha agik ve anlagilir hale getirmek amaciyla veri
gorsellestirme yontemleri kullanilmigtir. Matplotlib ve Seaborn gibi Python
veri gorsellestirme kiitiiphaneleri, analiz sonuglarini grafikler, gorsel 6zetler
ve gorsel olarak sunulan verilerle zenginlestirmek igin kullamilmistir. Bu
grafikler, liderlerin konugma analizi sonuglarint ve duygu analizi sonuglarini
gorsel olarak temsil etmekte ve anlama kolayhig: saglamaktadir.

Grafikler ve tablolar, liderlerin analiz sonuglarini qubuk grafikleri, ¢izgi
grafikleri ve dagilim grafikleri gibi gesitli grafik tiirleri kullanarak gorsel
olarak sunmaktadir. Gorsel 6zetler ve infografikler, liderlerin vurguladig:
kavramlar1, duygusal tonlarini ve analiz sonuglarini basit ve etkili bir gekilde
iletmekte kullanilmugtir. Bu gorsellestirmeler, ¢aligmanin sonuglarmi daha
erigilebilir kilmay1 amaglamaktadir.

Elde Edilen Verilere Iligkin Bilgiler

Tiim videolar YouTube platformundan indirilmigtir. Seslerin metinlere
doniigiimii lisansli WonderShare Filmora uygulamas ile yapilmig ve srt
uzantili altyazilar Python kodu ile txt uzantili kaydedilmistir.

Tablo 1 YouTube’dan Indirilen Lider Konusmalarmmn Sayis: ve Siiveleri

Lider Ad1 Goriintii Sayisi Goriintii Siiresi
Recep Tayyip Erdogan 1 12 dakika 52 saniye
Kemal Kiligdaroglu 2 13 dakika 45 saniye
Muharrem Ince 1 10 dakika 7 saniye
Sinan Ogan 1 9 dakika 29 saniye
Umit OZDAG 1 8 dakika 6 saniye
Erkan BAS 1 9 dakika 53 saniye







BOLUM 3

Bulgular

Bu boliimde liderlerin konugma, yiiz ifadesi ve iliski analizlerine yer

verilmigtir.

Konusma Analizi Bulgular:
Recep Tayyip ERDOGAN

Metinde toplam 2652 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimeler arasinda
1855 farkli kelime tiirii vardir. Metindeki kelimelerin ortalama uzunlugu ise

7.39 karakterdir.

Metinde en sik kullanilan 10 kelime sunlardir:

Tablo 2 Recep Tyyip Evdogan’m Konusma Esnasmda En Stk Kullandyjs ilk 10 Kelime

Kelime Frekans
Teror 18
CHP 14
Milli 12
Kiligdaroglu 11
Tirkiye 10
Yalan 10
Farkh 10
Savunma

Net

Konuda

Konugma igeriginden daha genis bilgi edinilmesi igin kelimelerin bulut

goriiniimii de elde edilmistir.

4]
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Sekil 23 Recep Tayyip Evdogan’in Konusma Esnasinda En Stk Kullandyj Kelimelerin
Bulut Goriiniimii

olabilir

Kelime bulutu analizinin sundugu gorsel veriler, konugmacinin teror,
CHP ve Kiligdaroglu kavramlarina dikkatli bir odaklanma gosterdigini
ortaya koymaktadir. Bu, analiz edilen konugmanin temel odak noktalarinin
bu kavramlar etrafinda kurgulandigina isaret edebilir.

Ayrica, “savunma sanayi”, “Tiirk” ve “Tirkiye” gibi kavramlara yapilan
vurgular, konugmanin ulusal bir perspektif igerdigini ve bu baglamda
ulusal birlik, biitiinliik ile tilkenin savunma kapasitesine yonelik temalarin
ele alindigin gostermektedir. Bu kavramlarin “devam”, “net” ve “iyi” gibi
olumlu séylemlerle desteklenmesi, analiz edilen metinde bu konulara yonelik
olumlu ve kararl bir yaklagimin sergilendigine dair izlenimler sunmaktadir.
Bu, metnin dinleyici veya okuyucuya bu konularda net bir perspektif ve kesin
bir durus iletilmek istendigi hipotezini destekleyebilir.

Sayin Recep Tayyip ERDOGAN’mn kullandigi kelimelerin sikliklarina
gore biiylikten kii¢tige dogru iki boyutlu grafigi ise agagidaki gibidir.
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Sekil 24 Recep Tuyyip Evdogan’m Konusma Esnasinda En Stk Kullandyj Kelimelevin

Grafigi

Sayin Erdogan’in kurdugu climlelerin duygu analizine gore frekans
dagilimlarr ise;

Duygu Analizi Sonuglari

Frekans

Olumliu Olumsuz

Sekil 25 Recep Tuyyip Evdogan’in Konusma Esnasmda Kullandyjr Ciimlelerin Duygn
Analizi

Kelime bulutu analizinin sundugu gorsel verilere ek olarak, Sayin
Erdogan’in konugmasindaki séylemsel analiz sonuglar1 da dikkate alindiginda,
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metinde belirgin bir dil yapisi ve igerik belirlenmektedir. Toplamda 333
ciimle igerisinde, %59,15 gibi oldukea yiiksek bir oranda olumsuz dil ve
igerik kullanildigy tespit edilmistir. Bu, konugmacinin ele aldig1 konularda
clestirel bir tutum sergiledigi ya da belirli meselelerde rahatsizlik veya endise
duydugunu gosterebilir.

Ote yandan, konugmanin %34,53’tinde olumlu bir dil kullanilmig olmasi,
Sayin Erdogan’i ele aldigi konularda olumlu geligmeleri, bagarilari ya daumut
vaat eden durumlari vurgulamak istedigini igaret edebilir. Bu olumlu ifadeler,
belki de kelime bulutu analizinde belirginlesen “savunma sanayi”, “Tirk” ve
“Tiirkiye” gibi kavramlara yapilan olumlu vurgularla iliskilendirilebilir. Bu
kavramlarin olumlu bir dilde ele alinmasi, ulusal birlik, biitiinliik ve tilkenin
savunma kapasitesi gibi meselelerde olumlu bir perspektifin sunuldugunu
gosteriyor olabilir.

Konugmanin sadece %6,30’unda noétr bir dil kullanilmasi, konugmacinin
belirli konularda tarafsiz kalmay: tercih ettigini ya da dinleyiciye spesifik bir
yonlendirme yapmadan bilgi sunmay1 amagladigini gosterebilir.

Genel olarak, kelime bulutu ve sdylemsel analiz sonuglari birlestirildiginde,
Saymn Erdogan’in konugmasinin hem elestirel bir yaklagimi hem de ulusal
meselelere dair olumlu bir perspektifi barindirdigi sonucuna varilabilir.

Baglik modellemesine gore Sayin Erdogan’in konu bagliklarinin olusumu
ise agagidaki gibi tespit edilmistir.

Konu 1:

0.001* ter6r” + 0.001*”chp” + 0.001*”ingallah” + 0.001*”milli” +
0.001*”savunma” + 0.001*”net” + 0.001*”konuda” + 0.001*”farkl’” +
0.001*”kihg¢daroglu” + 0.001*”yalan”

Konu 2:

0.001*”teror” +0.001*”chp” +0.001* Tiirkiye” + 0.001 *’kiligdaroglu”
+ 0.001*’net” + 0.001*”farkli” + 0.001*”ingallah” + 0.001*”milli” +
0.001*”savunma” + 0.001*”pazar”

Konu 3:

0.001*’teror”  +  0.001*”chp”  +  0.001*”kihgdaroglu”  +
0.001*Tiirkiye” + 0.001*”milli” + 0.001*”farkl’” + 0.001*”ingallah™ +
0.001*”savunma” + 0.001*”konuda” + 0.001*”yalan”
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Konu 4:

0.006*”teror” + 0.005%”chp” + 0.004*”milli” + 0.004*”kiligdaroglu”
+ 0.004*”ingallah™ + 0.003*”yalan” + 0.003*”farkl’” + 0.003* Tiirkiye”
+ 0.003*”savunma” + 0.003*”devam”

Konu 5:

0.001*>chp” + 0.001*"ter6r” + 0.001*”milli” + 0.001*”yalan”
+ 0.001*”ingallah”  +  0.001*”Tirkiye” +  0.001*”farkl’”  +
0.001*”kiligdaroglu” + 0.001*”milletim” + 0.001*”devam”

Konular arasi iligki grafigi ise:

Sekil 26 Recep Tayyip Evdogan’in Konusma Esnasmdna Degindigi Konu Basliklarimm
Ag Grafiji

Elbette Sayin Cumhurbagkanimizin konugma metni ¢ok uzun ve hepsini
tek bir modelleme ile gergeklestirmede en biiyiik zorluk frekans sikliklarinin
dagilimina gore kelimelerin iligki yonleri de gesitleniyor olmasidir. Buna gore
bagliklart metnin igerisinden grup grup analiz edilmesi daha kesin sonuglar
verebilir.

Kemal KILICDAROGLU

Metinde toplam 878 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimeler arasinda
719 farkli kelime tiirii vardir. Metindeki kelimelerin ortalama uzunlugu ise
7.25 karakterdir.

Metinde en sik kullanilan 10 kelime sunlardir:
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Tablo 3 Kemal Kilwdavoglu’nun Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj ilk 10 Kelime

Kelime Frekans
TRT 12
Erdogan

Referandumu
Sadece
Oy

Vereceksiniz

Manipiile
Allah

Belasin

P VNG VS VNG I IO IV N

Versin

Sayin Kemal Kiligdaroglu’nun konugma igeriklerinden elde edilen kelime
bulutu konugmasinin igeriginin daha net anlagilmasinda 6nemli yardimi

olmustur.
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Sekil 27 Kemal Kilydarvoglunun Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj: Kelimelerin
Bulut Goriiniimii

Incelenen konusma metni igerisinde, konusmacinin TRT konusuna &zel
bir vurgu yaptig: tespit edilmistir. Bununla birlikte, Erdogan ve referandum
kavramlar1 arasinda belirgin bir iligkilenme ve bu konulara dair sik¢a
gergeklestirilen soylemler oldugu gozlemlenmistir.
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Metindeki soylemsel yapiya daha yakindan bakildiginda, “manipiile”,
“haber”, “ger¢ekler” ve “halk” terimlerinin, “adalet”, “devlet” ve “miicadele”
kavramlariyla iligkilendirilerek kullamildig1 belirlenmigtir. Bu, konugmacinin
belirli bir anlatim stratejisi ve bu terimleri birbiriyle 6zgiil bir sekilde
iligkilendirme amac giittiigiine isaret edebilir.

Ayrica, “Allah Belasim1 Versin” ifadesinin metin igerisindeki sikligi, bu
ifadenin konugmaci tarafindan 6zel bir vurguyla kullanildigini gostermektedir.
Bu ifadenin kullanim siklig1 ve baglami, konusmacinin bu sdylemle neyi
hedeflediginin anlagilmast i¢in derinlemesine bir analize ihtiya¢ duymaktadir.

Sayin Kiligdaroglu’nun kelime sikliklarina iligskin iki boyutlu grafik ise
biiyiikten kiigiige dogru olacak gekilde agagidaki gibi olugmustur.
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Sekil 28 Kemal Kilwdaroglu’nun Konusma Esnasinda En Stk Kullandyj Kelimelerin
Frekans Grafigi

Sayin Kiligdaroglu’nun kurdugu ctimlelerin duygu analizlerine ait frekans
grafigi agagidaki gibi olugmustur.
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Duygu Analizi Sonuglan

Olumlu Olumsuz

Sekil 29 Kemal Kilwdavoglu’nun Konusma Esnasmnda Kullandyjr Ciimlelerin Duygn
Analizi

Konugma metinlerinin derinlemesine analizi, politik figiirlerin kullandig:
dilin, genel tutumlari, stratejileri ve hedef kitleye ulagma yontemlerini
aydinlatma potansiyeline sahiptir. Bu ger¢evede, Saymn Kiligdaroglu’nun
konugmasinda kullandigr climleleri detayli bir sekilde inceledigimizde,
toplamda 109 ciimle kurdugu tespit edilmistir.

Incelenen konusma metni igerisinde, Sayin Kiligdaroglu'nun TRT
konusuna 6zel bir vurgu yaptig1 gézlemlenmigtir. Bunun yani sira, Erdogan
ve referandum kavramlari arasinda belirgin bir iligkilenme ve bu konulara
dair sik¢a gergeklestirilen sdylemler belirgindir.

Metindeki soylemsel yapiya daha yakindan bakildiginda, “manipiile”,
“haber”, “ger¢ekler” ve “halk” terimlerinin, “adalet”, “devlet” ve “miicadele”
kavramlaryla iliskilendirilerek kullanildig: saptanmustir. Bu, Kiligdaroglu’nun
belirli bir anlatim stratejisi benimsedigini ve bu terimleri birbiriyle 6zgtl bir
sekilde iliskilendirme amaci giittiigiine isaret edebilir.

Duygusal yiik temelli igerik analizine gore, konugmanin 31 ciimlesi
(%28.44) olumlu, 69 ciimlesi (%63.30) olumsuz ve 9 ciimlesi (%38.25)
notr bir dilde tasarlanmugtir. Bu olumlu climleler, konugmacinin hedef kitleye
umut verme ve tesvik etme amacini yansitmaktadir, olumsuz climleler ise
elestirileri ve karsitliklar: ifade ediyor olabilir. No6tr climlelerin ise genellikle
objektif bilgileri iletmek amaciyla kullamildig diisiiniilebilir.
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Konugma igerigine gore baghik modellemesi (LDA) sonucu ise agagidaki
gibi olugmustur.

Konu 1:

0.001*”trt”  +  0.001*”erdogan” +  0.001*’referandumu”  +
0.001*”sadece” + 0.001*”oy” + 0.001*7allah” + 0.001*”devlet” +
0.001*”belasint” + 0.001*”vereceksiniz” + 0.001*”manipiile”

Konu 2:

0.012*trt”  +  0.009*”erdogan” +  0.006*’referandumu”  +
0.004*”vereceksiniz” + 0.004*”manipiile” + 0.004*”oy” + 0.004*versin”
+ 0.004*”belasin1” + 0.004*”sadece” + 0.004*allah”

Konu 3:

0.001*”trt” + 0.001*”erdogan” + 0.001* allah” + 0.001 *”vereceksiniz”
+ 0.001%versin” + 0.001*"referandumu” + 0.001*”belasin” +
0.001*”manipiile” + 0.001*”sadece” + 0.001* halkin”

Konu 4:

0.001*trt”  +  0.001*”erdogan” +  0.001*’referandumu”  +
0.001*”sadece” + 0.001*”belasint” + 0.001*”manipiile” + 0.001*”versin”
+ 0.001*”konugturdular” + 0.001*”oy” + 0.001*”ger¢ekleri”

Konu 5:

0.001*”trt” +  0.001*”erdogan” +  0.001*’referandumu”  +
0.001*7allah” + 0.001*”belasin’” + 0.001*”0y” + 0.001*”versin” +
0.001*”manipiile” + 0.001*"teslim” + 0.001*”tethullah”

Elde edilen sonuglara gore, LDA modeli tarafindan tanimlanan beg farkl
konu grubunu ézetlemek miimkiindiir. Tk konu grubu, siyasi bir baglama
isaret eden terimleri igerirken, ikinci grup elestirel bir dil kullanimini
yansitan terimlere odaklanmis gibi goriiniiyor. Ugiincii grup, dini ifadeler
ve referanslar igerirken, dordiincii grup daha genel ifadeleri i¢ermektedir.
Besinci ve son grup ise, dini veya toplumsal konulara igaret eden terimlerle
tanimlanmigtir. Bu analiz, metindeki farkli temalar1 ve odak noktalarini
anlamamiza yardima olurken, her bir konu grubunun daha ayrintili bir
igerik analizi gerektirebilecegini gostermektedir.
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Konu bagliklarinin ag grafigi ise agagidaki gibidir.

Sekil 30 Kemal Kelydaroglu’nun Konusma Esnasmda Dejindigi Konu Bashklarmm
Tliski Agr Grafii

Muharrem INCE

Metinde toplam 729 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimeler arasinda

581 farkli kelime tiirii vardir. Metindeki kelimelerin ortalama uzunlugu ise
7.71 karakterdir.

Metinde en sik kullanilan 10 kelime gunlardur:

Toblo 4 Muharrem Ince’'nin Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj itk 10 Kelime

Kelime Frekans

Devlet

Yeniden

Edecegiz
Yol

Tiirkiye
Haline
Hale

Verecegiz
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Sayin INCE’nin konugma igeriklerine iliskin kelime bulutu agagidaki gibidir.
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Sekil 31 Muharvem Ince’nin Konugma Esnasmda En Stk Kullandyir Kelimelevin
Bulut Goriindimii

Incelenen konugma metninde, konusmacinin “Devlet” ve “Tiirkiye”
kavramlarma dikkatli bir gekilde odaklandig: belirginlegsmektedir. Bu iki
kavramin, konugmanin genel temasinda merkezi bir role sahip oldugu ve
diger soylemlerle etkilesim igerisinde bulundugu gozlemlenebilir.

Dikkat cekici bir gekilde, “Atatiirk”, “iilke”, “adalet” ve “inga” gibi

» <. » <C.

terimler, “miicadele”, “yeniden”, “verecegiz” ve “edecegiz” gibi aktif ve
umut veren soylemlerle desteklenmistir. Bu, konusmacinin bu kavramlari
bir arada kullanarak dinleyicilere belirli bir mesaj verme veya belirli bir
duygu durumunu tegvik etme amacinda oldugunu géstermektedir. Ozellikle
“verecegiz” ve “edecegiz” gibi gelecege yonelik ifadeler, konugmacinin
dinleyicilere vermek istedigi mesajin proaktif ve umut dolu bir nitelik

tagidigina igaret edebilir.

Ote yandan, konugma metni igerisinde “giiven” ve “politika” kavramlari da
belirgin bir gekilde 6ne gtkmaktadir. Bu kavramlarin baglami incelendiginde,
“bagimsizhik” ifadesiyle birlikte ele alindig: tespit edilmistir. Bu iliskilendirme,
konugmacinin bagimsiz bir politika izleme ve gliven olugturma konularindaki
vurgusunu yansitmakta olabilir.

Genel olarak, bu analiz, konugmacinin kullandigi kavramlarmn ve
soylemlerin, genel iletigim stratejisi ve dinleyici kitlesine iletmek istedigi
mesajlarla uyumlu bir sekilde secildigini ortaya koymaktadir. Bu detaylar,
konugmacinin politik vizyonunun ve genel séyleminin daha derinlemesine
anlagilmasina katki saglamaktadir.
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Sayin Ince’nin kullandigr kelime sikliklara gore iki boyutlu frekans
grafigi de agagidaki gibi olugmustur.
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Sekil 32 Muharrem I

nce’nin Konusma Esnasmda En Stk Kullandyji Kelimelerin
Frekans Grafigi

Sayin Ince’nin kurdugu ciimlelerin duygu analizi ise asagidaki gibidir.

Duygu Analizi Sonuglari
35 4

Olumlu Olumsuz Notr

Sekil 33 Muharrem Ince’nwin Konusma Esnasmda Kullandyjs Ciimlelerin Duygu
Analizi
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Sayin Ince’nin konusmasinda kullandigi séylem ve dil, detayh bir igerik
analizi gerektirmektedir. Incelenen konusma metninde, Sayin Ince’nin
toplamda 69 ciimle kurdugu gortilmektedir. Bu ciimlelerin 33’ (%47,82)
olumlu bir ton tagirken, 34’ti (%49,28) olumsuz bir dilde ifade edilmistir.
Kalan 2 ctimle (%2,9) ise notr bir sekilde tasarlanmugtir.

Bu rakamlar, Sayin Ince’nin konugmasinda neredeyse esit miktarda olumlu
ve olumsuz dil kullandigini gostermektedir. Bu, konugsmacinin elestirel
noktalara dikkat ¢ekmekle birlikte, ayn1 zamanda umut verici veya pozitif
bir mesaj da sunmay1 amagladigin1 gosterebilir. Ancak, konugma metninde
onceden belirtildigi gibi “Devlet”, “Tiirkiye” gibi kavramlara odaklanmug
olmasi, konugmanin genel temasini ve dinleyicilere verilmek istenen mesajin
daha iyi anlagilmasina yardimcr olmaktadir.

Ornegin, Sayin Ince’nin “Atatiirk”, “iilke”, “adalet” ve “inga” gibi
terimleri aktif ve umut veren soylemlerle desteklemesi, dinleyicilere hem
mevcut durumu elegtiren hem de gelecege yonelik umut veren bir perspektif
sunmay1 amagladigina isaret edebilir.

Buna gore baglik (konu) modellemesi analizinde Sayin Ince’nin metninden
elde edilen sonuglar:

Konu 1:

0.002*”devlet” + 0.002*”yeniden” + 0.002*”yol” + 0.002*”edecegiz”
+ 0.002*Tiirkiye” + 0.002*haline” + 0.002*”hale” + 0.002*”verecegiz”
+ 0.002*”degerli” + 0.002* ortak”

Konu 2:

0.002*”devlet” + 0.002*”edecegiz” + 0.002*”yeniden” + 0.002*yol” +
0.002*”Tiirkiye” + 0.002*”verecegiz” + 0.002*”kars1” + 0.002*”sorunu”
+ 0.002*”’milletimizin” + 0.002*”son”

Konu 3:

0.010*”devlet” + 0.007*”edecegiz” + 0.007*”yeniden” + 0.006*yol”
+ 0.005*’milletimizin” + 0.005*”hale” + 0.005*”verecegiz” +
0.005*”haline” + 0.005* Tiirkiye” + 0.004*”bagimsiz”

Konu 4:

0.002*”devlet” + 0.002*”yol” + 0.002*”edecegiz” + 0.002*”yeniden”
+0.002*”milletimizin” + 0.002*”hale” + 0.002*”haline” + 0.002*”giiven”
+ 0.002*”politikalar1” + 0.002*”ekonomi”
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Konu 5:

0.002*”devlet” +  0.002*”edecegiz” +  0.002*”yeniden”  +
0.002*”milletimizin” + 0.002*”yol” + 0.002*”verecegiz” + 0.002*haline”
+ 0.002*"Tirkiye” + 0.002*”gereken” + 0.002* giiven”

Bu beg konu grubu, metindeki belirli temalar1 ve anahtar kelimeleri
tanimlayan Latent Dirichlet Allocation (LDA) modeli sonuglarina dayaniyor.
Ilk grup, Tiirkiye’nin gelecegi ve devlet politikalariyla ilgili gibi goriiniiyor.
Ikinci grup, Tiirkiye'nin sorunlari ve ¢oziimleri iizerine yogunlastyor.
Ugiincii grup, Tiirkiye'nin bagimsizhgi ve milletin gelecegi hakkinda
konugulan bir konuyu temsil ediyor gibi. Dordiincti grup, ekonomik
politikalar ve giivenlikle ilgili bir konuya odaklaniyor gibi. Besinci grup ise
Tiirkiye’nin gelecegi ve gereken adimlar konusunda tartigmalart yansitiyor
gibi. Bu gruplar, metindeki farkli konu alanlarini ve ana temalar1 6zetlemek
i¢in kullanilabilir.

Sekil 34 Muharrem Ince’'nin Konusma Esnasmdn Dejindigi Konularm Ilishki Ag
Grafigi

Sinan OGAN

Metinde toplam 741 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimeler arasinda

597 farkli kelime tiirii vardir. Metindeki kelimelerin ortalama uzunlugu ise
7.60 karakterdir.

Metinde en sik kullanilan 10 kelime sunlardir:
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Toblo 5 Sinan Ogan’m Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj Ilk 10 Kelime

Kelime Frekans

Tirkiye
Turk
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Sinan

Sayin Ogan’in tiim konugmasina gore elde edilen kelime bulutu agagidaki
gibidir.
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ekil 35 Sinan Ogan’mn Konu, Esnasmda En Stk Kullandyji Kelimelerin Bulut
Y sma Y
Gorvintimii

Konugmacinin konugmasinda, “Tiirk” ve “Tiirkiye” kavramlarina 6zel bir
vurgu yaptigi tespit edilmistir. Bu, s6z konusu kavramlarin konugmanin ana
temasini olugturdugunu gostermektedir. Ancak bu ana tema sadece soyut
bir milliyetgilik duygusu ile sinurli degildir; ayn1 zamanda, bu kavramlarin
kullanilma gekli, konugmacinin hedef kitle olarak geng nesli hedef aldigini da
ortaya koymaktadur.
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Ek olarak, konugmanin ekonomiye yogunlagmig olmasi, Sayin Ogan’in
giiniimiizde gengler arasinda ekonominin 6ne ¢ikan bir endige kaynagi
oldugunu diigiindiigiinii gostermektedir. Konugmaci, genglerin ekonomik
gelecegi ve kariyer hedefleriyle ilgili kaygilarini gidermek igin bu temayi
se¢mis olabilir. Ayrica ekonomi temanin yani sira, “teknoloji”; “faiz” ve
“kredi” gibi kavramlarin da kismen ele alindig1 gozlemlenmistir. Bu terimler,
genglerin giincel ekonomik konulara olan ilgisini ve teknolojik gelismelere
olan adaptasyonunu yansitabilir.

Sonug olarak, konugmacinin stratejisinin, geng neslin 6nceliklerini ve
endigelerini yansittig1 soylenebilir. Bu yaklagim, konugmacinin geng nesille
daha giiglii bir bag kurmay1 amagladigini ve onlarin giincel meselelere dair
endigelerini anladigin1 gostermektedir.

Sayin Ogan’in kullandig: kelimelerin sikliklarina iligkin iki boyutlu grafik
ise agagidaki gibidir.
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Sayin OGAN’in kurdugu ciimlelerin duygu analizi ise asagidaki gibidir.

Duygu Analizi Sonuglan

Olumlu Olumsuz

Sekil 37 Sinan Ogan’m Konusma Esnasmda Kullandyj Ciimlelerin Duygu Analizi

Sayin Ogan’in sundugu konugmasinda, toplamda 72 ciimle kullanildig:
tespit edilmigtir. Bu climlelerin iginde, 26 tanesi (%36.11) olumlu bir tonla
olusturulmus, 36 tanesi (%50) olumsuz bir dilde sunulmus ve 10 tanesi
(%13.88) notr bir ifadeyle tasarlanmugtir.

Bu istatistiksel dagilima bakildiginda, Sayin Ogan’mn konugmasinin
yaklagik yarisinin  olumsuz bir ton tagidigi gozlemlenmektedir. Bu,
konugmacinin mevcut konulara iliskin elegtirel bir yaklagima sahip oldugunu
ve bu elestirilerini dinleyicilere aktarmak istedigini gosterebilir. Ote yandan,
%36.11 ile olumlu ciimlelerin oraninin da azimsanmayacak bir seviyede
oldugunu belirtmek gerekir. Bu olumlu vurgular, konugmacinin elestirel
bakis agisinin yani sira, umut verici ya da pozitif bir perspektif sunma ihtiyaci
hissettigini isaret edebilir.

Notr ciimlelerin oraninin %13.88 olmasi ise, konugmacinin belirli
konularda tarafsiz bir durug sergilemek isteyebilecegini ya da bazi meseleler
hakkinda direkt bir yargiya varmadan bilgi sunmayi tercih ettigini gosterebilir.

Genel bir degerlendirme yapildiginda, Sayin Ogan’in konugmasinin,
elestirel bir yaklagimi ve aynm1 zamanda konulara dair umutlu bir perspektifi
barindirdig1 soylenebilir. Bu yaklagim, dinleyicilere hem mevcut durumu



58 | Yapay Zeka ile Siyasi Aktorlerin Propagandn Analizi

kritik bir gozle degerlendirme firsati sunarken, ayni zamanda olas1 ¢oziim
yollar1 ya da gelecege dair olumlu beklentiler hakkinda bilgi saglamay:

amaglar.
Sayin Ogan’in konugma metninden elde edilen baglik analiz sonuglari ise:
Konu 1:

0.002* Tirkiye” + 0.002*”Tirk” +  0.002* getirecegiz” +
0.002*”gen¢” + 0.002*”lira” + 0.002*”hale” + 0.002*”ckonomik” +
0.002*71g” + 0.002*”sinan” + 0.002*”aday1”

Konu 2:

0.002*"Tiirkiye” +  0.002*7getirecegiz” +  0.002*Tirk” +
0.002*”aday” + 0.002*”geng” + 0.002*”ekonomik” + 0.002*asgari” +
0.002*”15” + 0.002*”sinan” + 0.002*”olacaktir”

Konu 3:

0.010*"Tirkiye” +  0.007*”geng” +  0.007*”getirecegiz” +
0.007*"Tirk” + 0.006*”aday” + 0.005*”kapsamda” + 0.005*”hale” +
0.005*”lira” + 0.005*”olacaktir” + 0.005*”aday1”

Konu 4:

0.002*"Tirk”  +  0.002*"Tirkiye” +  0.002*”getirecegiz” +
0.002*”gen¢” + 0.002*7asgari” + 0.002*”aday” + 0.002*”hale” +
0.002*”adayr” + 0.002*”ig” + 0.002*”sinan”

Konu 5:

0.002* Tirkiye” +0.002*”geng” + 0.002*”Tiirk” + 0.002*”getirecegiz”
+ 0.002*”aday” + 0.002*”adayr” + 0.002*”olacaktir” + 0.002*”ig” +
0.002*”sinan” + 0.002*”asgari”

Bu beg konu grubu, metindeki belirli temalar1 ve anahtar kelimeleri
tanimlayan Latent Dirichlet Allocation (LDA) modeli sonuglarina dayaniyor.
Iik grup, Tirkiye’nin gelecegi ve ekonomik kalkinma ile ilgili gibi goriintiyor.
Ikinci grup, is ve asgari iicret gibi ekonomik konulara odaklaniyor gibi.
Ugiincii grup, geng niifus ve ekonomik bityiime ile baglantih gibi. Dérdiincii
grup, Tiirk kimligi ve i diinyasi ile ilgili bir konuya odaklaniyor gibi. Beginci
grup ise Tirkiye’nin gelecegi ve geng niifusun rolii konusunda tartigmalari
yansitiyor gibi degerlendirilmektedir.
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Konu bagliklarina iliskin Ag grafigi:

Sekil 38 Sinan Ogan’m Konugsma Esnasmdn Dejindigi Konularm liski Aj Grafiji

Umit OZDAG

Metinde toplam 671 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimeler arasinda
482 tarkl kelime tiirli vardir. Metindeki kelimelerin ortalama uzunlugu ise
7.11 karakterdir.

Metinde en sik kullanilan 10 kelime sunlardir:

Toblo 6 Umit Ozdag’m Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj ik 10 Kelime

Kelime

Frekans

Zafer

16

Turk

o
'S

Parti

Yurttaglarim

Degerli

Oy

Verin

Yesil

Sol

Tlk

Q1| U1 | U1 ||| || o

Sayin Ozdag’in konusma igeriklerinin resmedildigi kelime bulutu

agagidaki gibi olusmustur.
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Sekil 39Umit Ozdasg’m Konusma Esnasmda En Stk Kullandyjs Kelimelerin Bulut

Sayin Ozdag’in konugmasimn temelini, “Tiirk”, “Zafer” ve “Parti”
terimleri olusturmaktadir. Bu ii¢ terim, konugmacinin ana degerlerini, politik
yaklagimini ve belki de hedef kitleye vermek istedigi mesaji yansitabilir.

“Yesil Sol” ifadesinin  konugma igerisinde siklikla  kullanilmasi,
Sayin Ozdag’in bu ittifaka dair belirli bir vurgu yapmayi hedefledigini
gostermektedir. Bu terim, konugmacinin politik durusu veya belki de belirli
bir sosyo-politik hareketle iliskilendirmesiyle ilgili olabilir.

(<9 »

Sayin Ozdag’in sikga kullandigr “... istemiyorsaniz /demiyorsaniz ...
formati da dikkat gekicidir. Bu format, dinleyiciyi dogrudan konugmaya dahil
eden bir yontemdir. Ayn1 zamanda, konusmacinin dinleyicilere, belirli bir
konu veya durum hakkinda ne diigiindiiklerini veya hissettiklerini sorgulama
amaci giittligiinii gosterir. Bu yaklagim, dinleyicilere bir se¢im sunma veya
onlari belirli bir konuda harekete gecirme amaci tagiyor olabilir. Bu formatin
siklikla kullanilmasi, konugmacinin dinleyicilere kars: etkili bir iletigim kurma
ve onlart aktif bir gekilde konugmanin igine dahil etme amacinda oldugunu
gostermektedir.
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Kelime frekanslarmna gore iki boyutlu grafik ise agagidaki gibidir.
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Sekil 40 Umit Ozdag’n Konusma Esnasmda En Stk Kullandyjs Kelimelerin Frekans
Grafigi

Sayin Ozdag’in kurdugu ciimlelerin duygu analizleri asagidaki gibidir.

Duygu Analizi Sonuglan

Frekans

Olumlu Olumsuz Notr

Sekil 41 Umit Ozdag’m Konusma Esnasmda Kullandyys Ciimlelerin Duygu Analizi
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Sayin  Ozdag’n  konusmasinda, toplamda 54 ciimle kullanildigt
goriilmektedir. Konugmanin tonuna ve igerigine genel bir bakig sunacak
sekilde, bu ciimlelerin duygusal yiikleri temelli bir degerlendirmesi
yapildiginda; 15 ciimle (%27.78) olumlu bir dil ve igerikle olugturulmugtur.
Bu olumlu ciimleler, Sayin Ozdag’in hedef kitleye umut verme, tegvik etme
veya belirli bir konuda pozitif bir goriis sergileme amacini yansitabilir.

Konugmadaki dominant tonu olugturan 37 ciimle (%68.52) ise olumsuz
bir dil ve igerik tagimaktadir. Bu ciimleler, Sayin Ozdagin elestirileri,
kargitliklar1 veya belirli konulardaki endiseleri ifade etmekte oldugunu
gosteriyor olabilir. Bu yiiksek oranli olumsuz dil, konugmacinin belirli
meselelerde kritik bir yaklagim sergiledigini ve bu konularda derinlemesine
elestiriler getirdigini isaret edebilir.

Analizde yer alan 2 climle (%3.70) ise notr bir dilde ifade edilmistir. Bu
notr ciimleler, genellikle objektif bilgileri iletmek veya tarafsiz bir bakis agist
sunmak amaciyla kullanilmig olabilir.

Baglik modelleme analizine gore konugma igeriginde ele alinan konular:
Konu 1:

0.002**Tirk” + 0.002*zafer” + 0.002*”verin” + 0.002*”parti” +
0.002*”0y” + 0.002*”yurttaglarim” + 0.002*”biiytik” + 0.002* kars” +
0.002*”degerli” + 0.002*”sol”

Konu 2:

0.022*7zater” + 0.019*”Tiirk” + 0.011*”parti” + 0.010*”degerli” +
0.010*”verin” + 0.010*”yurttaglarim” + 0.010*”oy” + 0.007*”yesil” +
0.007*”biiytik” + 0.007*”kars1”

Konu 3:

0.002*”zater” + 0.002*”Tiirk” + 0.002*”yurttaslarim” + 0.002*”verin”
+ 0.002*7parti” + 0.002*”degerli” + 0.002*biiyiik” + 0.002*”oy” +
0.002*yesil” + 0.002*”sol”

Konu 4:

0.002*7zater” + 0.002*”Tirk” + 0.002*”degerli” + 0.002*”0y” +
0.002*”yurttaglarim” + 0.002*”parti” + 0.002*”verin” + 0.002*”sol” +
0.002*71lk” + 0.002*yesil”

Konu 5:

0.002*7zater” + 0.002*”Tirk” + 0.002*0y” + 0.002*”parti” +
0.002*”yurttaglarim” + 0.002*”verin” + 0.002*”istemiyorsamz” +
0.002*>degerli” + 0.002*”sol” + 0.002*”millet”
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Analiz Dirichlet Allocation (LDA) modeli sonuglarina dayaniyor. Tlk
grup, Tiirk kimligi, parti ve oy gibi politik temalari igeriyor gibi. Tkinci grup,
zafer, parti, oy ve yesil gibi segimle ilgili temalar1 vurguluyor gibi. Ugiincii
grup, parti, oy ve sol gibi politik temalar1 igeriyor gibi. Dordiincii grup,
zafer, Tiirk, degerli ve oy gibi kavramlari igeriyor gibi. Beginci grup ise zafer,
Tiirk, parti ve millet gibi temalar1 6ne gikariyor gibi

Sekil 42 Umit Ozdag’m Konusma Esnasmda Degindigi Konularm Iiski Ag Grafigi

Erkan BAS

Metinde toplam 848 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimeler arasinda

704 farkli kelime tiirii vardir. Metindeki kelimelerin ortalama uzunlugu ise
7.47 karakterdir.
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Metinde en sik kullanilan 10 kelime sunlardir:

Tablo 7 Erkan Bag’m Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj Ilk 10 Kelime
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Sayin Bag'in konusma igeriklerinin resmedildigi kelime bulutu agagidaki
gibi olugmustur.
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Incelenen konusma metni igerisinde, Sayin Erkan Bag'in “Birlikte
miicadele etme” temasina dikkatli bir odaklanma gosterdigi belirlenmistir.
Konugma boyunca bu kavramin etrafinda birgok ciimle kurulmustur.
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Ozellikle Tiirkiye, Kadinlar, Geng, Tsci ve Egitim temalarinin sikga iglendigi
gorilmistir. Bu temalar, konugmanin ana odag1 ve konugmacinin belirli
sosyal gruplara dair mesajlarini vurgulamak istedigi kesimler olarak one
ctkmaktadir. Ayrica, savag ve barig ifadelerinin de konugma metninde yer
buldugu ve bu ifadelerin, belirli bir baglamda kullanilarak dinleyicinin

dikkatini ¢ekmek istedigi konulara yonlendirmek amaciyla segildigi
anlagilmaktadir.

Iki boyutlu kelime frekans grafigi ise agagidaki gibidir.
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Sekil 44 Evkan Bas’m Konusma Esnasmda En Stk Kullandyj: Kelimelerin Frekans

Grafiji
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Sayin BA$’1in kurdugu ciimlelerin duygu analizi agsagidaki gibidir.

Duygu Analizi Sonuglan

Olumlu Olumsuz

Sekil 45 Evkan Bas’m Konusma Esnasmda Kullandyj: Ciimlelerin Duygn Analizi

Saymin Erkan Bagin yakin tarihte gergeklestirdigi konugmada toplamda
100 adet ctimle kullandig: tespit edilmistir. Bu climlelerin duygusal tonlama
ve igerik bakimindan ayrintili bir analizi, konugmacinin genel yaklagimini ve
hedef kitleye mesaj verme stratejisini aydinlatmaktadir.

Konugmanin %41’1, yani 41 climlesi, olumlu bir ton ve igerikle
sekillendirilmigtir. Bu climleler, konugmacinin belirli konularda olumlu bir
perspektife sahip oldugunu veya dinleyicilerine umutlu ve motive edici
mesajlar vermek istedigini gosteriyor olabilir.

Ote yandan, konugmanin %52’si olan 52 ciimlesi olumsuz bir dil ve igerikle
olugturulmugtur. Sayin Bag’in bu ciimlelerde elestirilerini, endigelerini veya
mevcut sorunlara dair tespitlerini dile getirdigi varsayilabilir. Bu olumsuz ton,
belirli konulara veya olaylara kritik bir bakig agistyla yaklagimini gosteriyor
olabilir.

Konugmasinin geriye kalan %7’si olan 7 climlesi ise notr bir dilde ifade
edilmigtir. Bu ciimleler genellikle bilgilendirici olabilir ve konugmacinin
tarafsiz veya duygusal bir yiik tagimayan bilgileri aktarma amaciyla kullanilmig
olabilir.

Metnin igerisinde yapilan baghk (konu) modelleme analizi sonuglarina
gore:
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Konu 1:

0.001*”hatirlayn”  +  0.001*”miicadele” + 0.001*7ederiz” +
0.001*7egitim” + 0.001*”unutmaym” + 0.001*”geri” + 0.001*”son” +
0.001*”birlikte” + 0.001*”Tirkiye” + 0.001*”kadinlarin”

Konu 2:

0.001*”miicadele” + 0.001*”hatirlayn” +  0.001*”ederiz” +
0.001*”unutmaymn” + 0.001*”birlikte” + 0.001*”kadinlarin™  +
0.001* Tiirkiye” + 0.001*”son” + 0.001*”geri” + 0.001*”egitim”

Konu 3:

0.001*”hatirlayn”  +  0.001*”miicadele” + 0.001*7ederiz” +
0.001*™unutmayin” + 0.001*birlikte” + 0.001*”kadinlarin” +
0.001*”geri” + 0.001*”savunuruz” + 0.001*”karg1” + 0.001*tilkede”

Konu 4:

0.001*”hatirlayn”  +  0.001*”miicadele” + 0.001*7ederiz” +
0.001*”unutmayin” + 0.001*”birlikte” + 0.001*”son” + 0.001 *’buldunuz”
+ 0.001*Tiirkiye” + 0.001*”karsr” + 0.001*”geri”

Konu 5:

0.012*”miicadele” + 0.011*”hatirlayin” +  0.009*7ederiz” +
0.006* unutmaymn™ + 0.005*”birlikte” + 0.004*”karg1” + 0.004*”egitim”
+ 0.004* Tiirkiye” + 0.004*”son” + 0.004* ger1”

lk grup, hatirlama, miicadele, egitim ve unutma gibi konular1 igeriyor
gibi. Ikinci grup, miicadele, hatirlama, egitim ve unutma gibi temalari
igeriyor gibi. Ugiincii grup, hatirlama, miicadele, egitim ve kadin haklart
gibi konular1 igeriyor gibi. Dordiincii grup, hatirlama, miicadele, egitim ve
unutma gibi temalar igeriyor gibi. Besinci grup ise miicadele, hatirlama,
egitim ve unutma gibi temalar1 6ne ¢ikartyor.
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Sekil 46 Evkan Bag'm Konusma Esnasmdn Degindigi Konularm Iiski Ag Grafigi

Yiiz Ifadesi Analizi Bulgular:

Recep Tayyip ERDOGAN

Cumhurbagkani Sayin Erdogan’in tiim konugmasindan 10 dakikalik bir
kesit ile aragtirma yapilabilmistir. Kullanilan hesaplama aracinin kapasitesi
tiim konugmay1 analiz etmeye yetmemektedir. Bu nedenle metin madenciligi
boliimiindeki kelime ve duygu analizindeki degerlerin yiiz ifadesi analizindeki
degerler ile uyugmamaktadir.

Toblo 8 Recep Tayyip Evdogan’m Konusma Esnasmdaki Yiiz Ifadeleri

Yiiz Ifadesi Siire Oran
Ofke 2 dakika 42 saniye %20,11
Tiksinme 0 %0
Korku 0 %0
Mutluluk 0 dakika 18 saniye %2.23
Uziintii 0 %0
Sagirma 0 %0
Notr 9 dakika 40 saniye %72.07
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Sekil 47 Recep Tayyip Evdogan’in Duygu Analizi Ekran Kesitleri

Resimlerden de goriilecegi tizere yiiz ifadesi analizinde mutluluk
ifadesini el igaretinden tespit etmeye ¢alismugtir. Ancak yiiz ifadesi yine 6tke
igermektedir. Bu durumda Sayin Erdogan’in konugmast siiresince gogunlukla
notr ama duygusal anlarda ise 6fkeli oldugu goriilmektedir.

Cumbhurbagkan1 Sayin Erdogan’in konugmasmin sadece 10 dakikalik
bir boliimii yiiz ifadesi analizi igin degerlendirilmistir. Elde edilen analiz
sonuglarma gore, bu kesitte en belirgin iki duygu “Ofke” ve “Nétr” olarak
kaydedilmistir. “Ofke” yiiz ifadesi toplam siirenin %20,11’ini olugturarak
2 dakika 42 saniye ile 6ne gtkmaktadir. Bu, konugmacinin belirli konularda
veya durumlarda duydugu rahatsizligi veya kararlihig1 yansitabilir.

Ote yandan, “Mutluluk” yiiz ifadesi sadece %2.23 oraninda gozlemlenmis
ve bu da toplam siirenin sadece 18 saniyesini kaplamaktadir. Bu, konugmanin
bu boliimiinde olumlu veya memnuniyet ifade eden kisimlarin sinirh
olduguna isaret edebilir.

Ancak en dikkat ¢ekici sonug, konugmanin biyiik bir boliimiiniin
(%72.07) “Notr” bir yiiz ifadesiyle gergeklestirilmis olmasidir. Bu,
konugmacinin bu siire zarfinda belirgin bir duygusal tepki gostermedigini
veya bilingli bir gekilde tarafsiz bir tutum sergiledigini gosterebilir.
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Diger duygusal kategoriler (Tiksinme, Korku, Uziintii ve Sagirma)
bu kesitte tespit edilmemistir. Bu, degerlendirilen konusma kesitinde bu
duygusal tepkilere yer verilmedigini veya bu tepkilerin ¢ok kisa siireli ve
belirsiz oldugunu gosterebilir.

Son olarak, belirtilen sinirlamalar nedeniyle bu analizin tiim konugmay1
temsil etmedigini ve sadece bu 10 dakikalik kesiti yansittigini vurgulamak
onemlidir.

Kemal KILICDAROGLU

Sayin Kiligdaroglu’nun gerek birinci tur oncesi gerekse ikinci tur oncesi
TRT de yaptig: iki konugma birlestirilerek tek bir videoda analiz edilmistir.
Buna gore konugmacinin yiiz ifadelerine ait analiz agagidaki gibidir:

Tablo 9 Kemal Kilsdarojiu’nun Konusma Esnasmdaki Yiiz Ifadeleri

Yiiz Ifadesi Siire Oran
Ofke 0 %0
Tiksinme 0 %0
Korku 0.5 saniye %11.57
Mutluluk 0 %0
Uziintii 0 %0
Sagirma 0 %0
Notr 53,45 sn %88,30

Sekil 48 Kemal Kilsedarogluw’nun Yiiz Ifadesi Analizinden Kesitler

Sayin  Kiligdaroglu'nun  TRT’de  gergeklestirdigi  iki  konugmanin
birlestirilerek yapilan yiizifadesianalizinde, dominant duygu olarak “N&tr” bir
yiiz ifadesi 6ne ¢ikmaktadir. Konugmasinin biiyiik bir boliimiinde (%88,30)
belirgin bir duygusal tepki gostermemig veya bilingli bir sekilde tarafsiz bir
ifadeyle konugmustur. Bu, Sayin Kiligdaroglu’nun bu konugmalarinda sakin
ve dengeleyici bir tutum sergiledigini gosterebilir.
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Ote yandan, konusma siiresinin sadece 0,5 saniyesini kaplayan “Korku”
ifadesi %11,57 ile diger duygusal kategorilere kiyasla dikkate deger bir orana
sahiptir. Ancak bu oranin konugma stiresi igerisinde oldukga kisa bir zaman
dilimini temsil ettigini belirtmek gerekmektedir. Sayin Kiligdaroglu’nun bu
ifadeyi kullanma nedeni veya baglami hakkinda daha detayl: bir igerik analizi
yapmadan kesin bir yorumda bulunmak zordur.

Diger vyiiz ifadesi kategorileri (Ofke, Tiksinme, Mutluluk, Uziintii ve
Sagirma) bu analizde tespit edilmemigtir. Bu, degerlendirilen konugma
stiresince bu duygusal tepkilere yer verilmedigini veya bu tepkilerin ¢ok kisa
stireli ve belirsiz oldugunu gosterebilir.

Sonug olarak, Sayin Kiligdaroglu’nun bu konugmalar: sirasinda genelde
notr bir tutum sergiledigi, belirgin duygusal tepkilerin ise sinirli oldugu
soylenebilir.

Muharrem INCE

Sayin Ince’nin video kaydinda yiiz ifadesinin ¢ok sabit oldugu ve genelde
ofke ile baktig tespit edilmigtir.

Tablo 10 Mubarvem Ince’nin Konusma Esnasmdaki Yiiz Ifadeleri

Yiiz Ifadesi Siire Oran
Ofke 8 dakika 20 saniye %382,37
Tiksinme 0.08 saniye %0
Korku 0.5 saniye %0
Mutluluk 2.17 saniye %0,03
Uziintii 50.80 saniye %38,36
Sagirma 0 saniye %0
Notr 53,45 sn %38,80
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Duygu: Ofke

Du gu: Uzuntu

Sekil 49 Muharrem Ince’nin Viiz Ifadesi Analizinden Kesitler

Sayin Ince’nin videodaki yiiz ifadesi analizi, onun ifadesinin biyiik
Olgiide sabit ve belirgin bir gsekilde oOfkeli oldugunu gostermektedir.
Toplamda 8 dakika 20 saniye siire ile 6fke ifadesi tagtyan Ince’nin bu
ifadesi, videonun toplam siiresinin %82,37’sini olugturmaktadir. Ozellikle
bu kadar yiiksek bir oranin 6fke ifadesi i¢in kaydedilmig olmasi, videonun
genel tonu ve Ince’nin bu videoyu kaydederken ki ruh hali hakkinda énemli
bilgiler vermektedir.

Diger yandan, videonun %8,36’s1n1 olugturan 50.80 saniyesinde tiziintii
ifadesi gozlenmistir. Bu, videonun bazi béliimlerinde Ince’nin duygusal
olarak daha hassas oldugunu veya belirli konularda daha derin bir hissiyat
igerisinde bulundugunu gosterebilir.

Mutluluk ifadesi ise sadece 2.17 saniye siireyle, videonun %0,03’tinde
tespit edilmistir. Bu kisa stireli ifade, belki bir animsama veya belirli bir
konuya deginirken gegici bir duygusal degisimi yansitabilir.

Son olarak, videonun %8,80’ini olusturan 53,45 saniyesi boyunca
Ince’nin yiiz ifadesinin nétr oldugu belirlenmistir. Bu siire zarfinda, belki de
konugmacinin objektif veya direkt bilgi verme amaci giittiigii veya belirli bir
duygusal tepki vermeksizin konugtugu soylenebilir.

Ozetle, Ince’nin videodaki ifadeleri, onun bu videoyu kaydederken
yasadig1 yogun duygusal hali ve genelde 6fkeli bir tutumu yansitmaktadir.



Sinan OGAN
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Tlk tur se¢im 6ncesi TRTde yayinlanan konugmasina ait video *da Sayin
Ogan’in yiiz ifadesi analizi asagidaki gibidir.

Tablo 11 Sinan Ogan’m Konusma Esnasmdaki Yiiz Ifadeleri

Yiiz Ifadesi Siire Oran
Ofke 4 dakika 8 saniye %55.67
Tiksinme 0 %0
Korku 0 %0
Mutluluk 5 saniye %0.84
Uziintii 0 %0
Sagirma 0 %0
Notr 5 dakika 17 saniye %55.67

Duygu;: Netr

_ Uzuntu

Sekil 50 Sinan Ogan’m Yiiz Ifadesi Analizinden Kesitler

Saymn Sinan Ogan’in videodaki yiiz ifadesi analizine gore, en belirgin
ifadeler 6fke ve notr ifadelerdir. Tki ifade de videonun siiresinin tam olarak
%55.67’sini olugturmaktadir.

Ofke ifadesinin 4 dakika 8 saniye siireyle bu kadar belirgin olmas, konugma
igerigi veya konunun dogasi geregi Sayin Ogan’in belirli konularda yogun
duygusal tepkiler gosterdigini veya belirli bir vurgu yapmay: hedefledigini

gosteriyor olabilir.
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Diger taraftan, videonun yine %55.67’sini olugturan 5 dakika 17 saniye
stireyle notr bir ifade tagimasi, Ogan’in belirli konular1 daha sakin ve objektif
bir sekilde ele aldigini ya da belirli anlarda herhangi bir duygusal tepki
gostermedigini yansitabilir.

Mutluluk ifadesi ise olduk¢a kisa bir siire i¢in, sadece 5 saniye veya
videonun %0.84’1 i¢in gozlenmigtir. Bu kisa siireli mutluluk ifadesi, belirli
bir konuya veya aniya spesifik bir reaksiyon olarak ortaya ¢ikmug olabilir.

Tiksinme, korku, tiziintii ve sagirma ifadeleri ise analiz siiresince tespit
edilmemigtir. Bu, Ogan’in bu duygusal tepkileri videoda gostermedigi
anlamina gelmektedir.

Genel olarak, Sinan Ogan’in bu videodaki yiiz ifadesi analizi, onun belirli
konularda yogun ve keskin bir vurgu yapma egiliminde oldugunu, ancak
ayn1 zamanda konugmasinin biiyiik bir kisminda nétr bir tutum sergileyerek
bilgi verme veya agiklama yapma amaci giittiigiinii gostermektedir

Umit OZDAG

Zafer Partisi Genel Bagkani ve ATA ittifaki ortagi olarak Sayin Ozdag’in
birinci tur 6ncesi TRT’de yaptigi konugma videosuna ait analiz agagidaki
gibidir.

Toblo 12 Umit Ozdag’m Konusma Esnasmdaki Yiiz Ifadeleri

Yiiz Ifadesi Siire Oran
Ofke 0 %
Tiksinme 0 %0
Korku 0 %0
Mutluluk 6 saniye %1.36
Uziintii 8 dakika %98,64
Sagirma 0 %0
Notr 0 %

Duvu_: Uzuntu

Sekil 51 Umit Ozdagi’m Yiiz Ifadesi Analizinden Kesitler
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Sayin Umit Ozdag’in yiiz ifadesi analizi, onun videodaki ifadesinin
neredeyse tamamen tiziintii ile belirlendigini gostermektedir.

Videonun %98,64’ olan 8 dakika siiresince gosterdigi tiziintii ifadest,
Sayin Ozdag’in konusma igerigi veya konunun dogasi geregi derin bir
duygusal tepki gosterdigini isaret ediyor. Bu, konugulan konunun kendisi igin
son derece hassas ve duygusal bir konu olabilecegini veya o anki konugma
atmosferinin agirlikl olarak duygusal bir ton tasidigini gosteriyor olabilir.

Ote yandan, mutluluk ifadesi sadece 6 saniye ya da videonun %1,36s1
i¢in gozlenmigtir. Bu kisa siireli mutluluk ifadesi, belirli bir konu veya olaya
Ozgii spesifik bir reaksiyon olarak degerlendirilebilir. Belki de konugmanin
belirli bir kisminda, kisa siireli olarak olumlu bir aniya veya olaya deginmistir.

Ofke, tiksinme, korku, sasgirma ve notr ifadeler analiz siiresince tespit
edilmemistir. Bu, Sayin Ozdag’in bu video kaydinda bu duygusal tepkileri
gostermedigi veya gostermemeyi tercih ettigi anlamina gelmektedir.

Genel olarak, Umit Ozdag’ln bu videodaki yiiz ifadesi analizi, onun biiyiik
bir kismini derin bir tiziintii ifadesiyle gegirdigini ve bu durumun konusmanin
genel tonunu ve igerigini biiyiik ol¢iide etkiledigini gostermektedir.

Erkan Bas

TIP Genel Bagkam Erkan Bag'in birinci tur segimlerinden 6nce TRT de
yaptig1 konugmanin analizi agagidaki gibidir.

Toblo 13 Erkan Bas’m Konusma Esnasmdaki Yiiz Ifadeleri

Yiiz Ifadesi Siire Oran
Ofke 0001-01-01 00:00:13.318197 %2,2
Tiksinme 0001-01-01 00:00:02.016259 %0,3
Korku 0001-01-01 00:01:32.270968 %]15.55
Mutluluk 0001-01-01 00:00:11.129292 %]1.87
Uziintii 0001-01-01 00:01:58.022204 %19.90
Sagirma 0001-01-01 00:00:01.172804 %0.01
Notr 0001-01-01 00:05:55.17 %59.89
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Sekil 52 Evkan Bag'm Yiiz Ifaudesi Analizinden Kesitler

Sayin Erkan Bag’in yiiz ifadesi analizi, onun videodaki ifadesinin biiyiik bir
kisminin notr oldugunu gostermektedir. Videonun %59,89’u olan yaklagik
5 dakika 55 saniye siiresince notr bir ifade ile konustugunu gormekteyiz.
Bu, Erkan Bag’in soyledikleri konulara kargi sakin ve dengeleyici bir tavir
takindigini veya konugmasim Ozellikle tarafsiz bir tonla sunmay: tercih
ettigini gosterebilir.

Ote yandan, en belirgin ikinci ifade olan iiziintii, videonun %19,901
olan yaklagik 1 dakika 58 saniye siiresince gozlenmistir. Bu, Erkan Bag'in

konugma esnasinda bazi konulara 6zgii duygusal bir tepki gosterdigini ya da
konugulan konularin baz1 hassas noktalar1 oldugunu isaret edebilir.
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Korku ifadesi ise %15,55 oraninda, yaklagik 1 dakika 32 saniye stiresince
tespit edilmigtir. Bu oran, konugsmacinin belirli noktalarda endise veya
tedirginlik hissettigini veya belirli bir konu tizerinde duygusal bir yogunluk
yasadigini gosterebilir.

Ofke ve mutluluk ifadeleri sirastyla %2,2 ve %1,87 oraninda gozlenmig
olup, bu ifadelerin konugma igerisinde kisa siireligine yasandigi tespit
edilmigtir. Tiksinme ve sagirma ifadeleri ise videonun sadece ¢ok kiigiik bir
boliimiinde yer almistir.

Sonug olarak, Sayin Erkan Bagin bu videodaki yiiz ifadesi analizi,
onun genellikle notr bir tavir takindigini, ancak belirli konularda duygusal
tepkiler gosterdigini ortaya koymaktadir. Bu tepkilerin hangi konulara ya da
olaylara tepki olarak ortaya ¢iktigini anlamak igin videonun igerigi ve konusu
hakkinda daha ayrintili bir inceleme gerekmektedir.






Sonuglar

Yapilan analizler neticesinde liderlerin se¢im propagandasinda kullanilan
ana temalar:

Tablo 14 Liderier ve Degindikleri Ana Temalar

Lider Ana Temalar

Recep Tayyip ERDOGAN Milliyetgilik ve Teror

Kemal KILICDAROGLU TRT, haber ve manipiilasyon
Muharrem INCE Devletgilik ve Adalet

Sinan OGAN Milliyetgilik, Genglik ve Ekonomi
Umit OZDAG Zafer Partisi ve Milliyetgilik
Erkan BAS Sosyal Miicadele ve Cinsiyet

Olarak belirlenmigtir.

Cumbhur ittifaki adayr Cumhurbagkani Sn. Recep Tayyip Erdogan’in
anlatim siiresinin % 25’inde ofkeli geri kalan kisminin ¢ogunlugunda ise
sakin ve notr bir durus sergiledigi goriilmiistiir. Ote yandan kargisinda en
giiclii aday olarak gosterilen Millet Ittifaki adayr Kemal Kiligdaroglu’nun yiiz
ifadesi analizinde anlatim siiresinin % 12 kadarinda korku geri kalan kisminda
ise notr bir yiiz ifadesi ile konugmasini tamamladigy tespit edilmigtir.

En dikkat cekici bulgulardan birisi Sn. Muharrem Ince’nin konugma
stiresinin % 88 kadarlik kisminda ofkeli oldugu ve geri kalan siirede ise notr
bir goriintii vermesidir.

Ata Tttifaki aday1 Sinan Ogan, Sn. Ince’den sonra en fazla (% 55) fke
yansitan yiiz ifadesine sahip oldugu goriilmektedir. Konugmasinin geri
kalaninda ise notr bir goriiniim sergilemistir. Ata Ittifaki temsilcilerinden
Zafer Partisi Genel Bagkani Umit Ozdag ise goriintii isleme algoritmasinin
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analizlerine gore % 98 oraninda siire igerisinde Uziintiilii oldugu
goriilmektedir.

Son olarak Yesil Sol Parti temsilcilerinden TIP Genel Bagkani Erkan Bag
% 59 oraninda notr bir yiiz ifadesine sahip olarak tespit edilmig ancak diger
liderlerden farkli olarak sagirma, mutluluk, tiksinme gibi duygulara ait yiiz
ifadelerini de — kisa siireli de olsa — sergiledigi ve 6tke oraninin ise sadece 13
saniye oldugu gortilmiistiir.

Buna gore liderler segime girerken en ofkeli liderin Muharrem Ince
oldugu ve onu Sinan Ogan’in takip ettigi, duygularin1 en net belli eden
(tiim duygusal ifadeleri gosterebilen) liderin Erkan Bag oldugu, Sayin Umit
Ozdag’in ise anlatim tarzinin iiziintii ifadesi ile yogunlastig1 goriilmiistiir.

Dikkat gekici olan bir diger husus ise Cumhurbagkani Sayin Recep Tayyip
Erdogan ile Kemal Kiligdaroglu’nun neredeyse esit diizeyde sakin olduklar1
ama notr ifade diginda Sayin Erdogan 6tke duygusu veren yiiz ifadeleri ile
konugmasini yaparken Sayin Kiligdaroglu’nda korku ifadeleri tespit edilmistir.

Degerlendirme

Python kiitiiphaneleri araciligi ile yapay zeka algoritmalarinin kullanildigs
bu aragtirma ve analiz 6rnegi siyasal iletisim arastirmalarinin hangi yonde
seyredecegine dair bir 6ngorii sunmaktadir.

Aragtirmacilar, liderlerin ya da bagka siyasi figiirlerin konugmalarini
yaparken verdikleri mesajlarin ne oldugunu hangi ses tonu veya yiiz ifadesi
ile verdiklerini tespit etmekte artik oldukg¢a genis imkanlara sahiptirler. Ote
yandan bu veriler 11¢1nda se¢menin de tepkilerinin 6lgiilebilir olmas1 bu
tiir analizlerin gerek siyasal aktorlerin mesajlarinin etkin iletimi konusunda
gerek siyasal kampanyalarin etkinligi konusunda daha etkin hale gelmesini
saglayacaktir.

Sonug olarak siyasal iletigim aragtirmalart Ozelinde tim iletigim
aragtirmalart da dahil olmak {iizere hesaplamali bilimlerin etkinligi giderek
artacaktir.



Kaynakga

An, J.<Y. (2012). Book Review: Social Networks and Health: Models, Methods,
and Applications. Healthcare Informatics Research, 18(4), 287. https://
doi.org/10.4258/hir.2012.18.4.287

Baburoglu, B., Tekerek, A., & Tekerek, M. (2019). Development of Deep Learning
Based Natural Language Processing Model for Turkish.

Boonthum-Denecke, C. (2011). Cross-disciplinary advances in applied natural
language processing: Issues and approaches. Iginde P M. McCarthy & T.
A. Lamkin (Ed.), Cross-Disciplinary Advances in Applied Natural Language
Processing: Issues and Approaches (ss. 1-414). IGI Global. https://doi.
org/10.4018/978-1-61350-447-5

Bucy,E. P, & Bradley, S. D. (2004). Presidential Expressions and Viewer Emotion:
Counterempathic Responses to Televised Leader Displays. Social Science
Information, 43(1), 59-94. https://doi.org/10.1177/05390184040689

Bull, 2. (2001). State of the art The Psychologist. The Psychologist, 14(12).

Bykov, I. (2020). Studying political discourse of the President address in Russia
with the text mining technique. Journal of Philosophy, Culture and Political
Science, 73(3). https://doi.org/10.26577 /jpcp.2020.v73.13.08

Cochrane, C., Rheault, L., Godbout, J.-E, Whyte, T., Wong, M. W.-C., &
Borwein, S. (2022). The Automatic Analysis of Emotion in Political
Speech Based on Transcripts. Political Communication, 39(1), 98-121.
https://doi.org/10.1080/10584609.2021.1952497

Dunmire, P. L. (2012). Political Discourse Analysis: Exploring the Language of
Politics and the Politics of Language. Language and Linguistics Compass,
6(11), 735-751. https://doi.org/10.1002/Inc3.365

Floyd, K., & Mikkelson, A. C. (2003). Effects of brain laterality on accuracy
of decoding facial displays of emotion. Communication Quarterly, 51(4),
419-437. https://doi.org/10.1080/01463370309370165

Geise, S., & Waldherr, A. (2021). Computational communication science:
Lessons from working group sessions with experts of an emerging

81



82 | Yapay Zeka ile Siyasi Aktirlerin Propagandn Analizi

research field. I¢inde U. Engel, A. Quan-Haase, S. L. A., & L. Lyberg
(Ed.), Handbook of computational social science.

Hutchinson, J. (2016). An introduction to digital media research methods:
how to research and the implications of new media data. Communication
Research and Practice, 2(1), 1-6. https://doi.org/10.1080/22041451.201
6.1155307

Jinnuo, Z., Goyal, S. B., Tesfayohanis, M., & Omar, Y. (2022). Implementation
of Artificial Intelligence Image Emotion Detection Mechanism Based
on Python Architecture for Industry 4.0. Journal of Nanomaterials, 2022,
1-13. https://doi.org/10.1155/2022/5293248

Katre, P D. (2019). Text Mining and Comparative Visual Analytics on Large
Collection of Speeches to Trace Socio-Political Issues. 2019 IEEE 9th
International Conference on Advanced Computing (IACC), 108114.

Kiligarslan, E. (2008). Siyasal letisimde Ideolojik Dil [ Yiiksek Lisans Tezi]. Trakya
Universitesi.

Li, H. (2015). The Research of Intelligent Image Recognition Technology

Based on Neural Network. 2015 International Confervence on Intelligent
Systems Research and Mechatronics Engineering, 1733-1736.

Marr, D., & Nishihara, H. K. (1978). Representation and Recognition of the
Spatial Organization of Three-Dimensional Shapes. Proceedings of the
Royal Society of London. Series B, Biological Sciences, 200(1140), 269-294.
http://www.jstor.org/stable/77391

Marwala, T. (2023). Artificial Intelligence in Politics. I¢inde Artificial Intelligence,
Game Theory and Mechanism Design in Politics. (ss. 41-58).

Oktay, H. T. (2020). Biiyiik Veri Caginda Sosyal Medya Verilerinin Sosyal
Bilimler igin Onemi; Twitter Ornegi. 3. Sektor Sosyal Ekonomi Deryisi.
https://doi.org/10.15659/3.sektor-sosyal-ekonomi.20.05.1291

Rosenberg, S. W, Bohan, L., Mccafferty, P, & Harris, K. (1986). The Image
and the Vote: The Effect of Candidate Presentation on Voter Preference.
Icinde American Journal of Political Science (C. 30, Say1 1).

Savran, A., Alyliz, N., Dibeklioglu, H., Celiktutan, O., Gokberk, B., Sankur, B.,
& Akarun, L. (2008). Bosphorus Database for 3D Face Analysis. Iginde
LNCS (C. 5372).

Shao, S., Alharir, S., Hariri, S., Satam, P, Shiri, S., & Mbarki, A. (2022).
Al-based Arabic Language and Speech Tutor. 2022 IEEE/ACS 19th
International Conference on Computer Systems and Applications (AICCSA),
1-8. https://doi.org/10.1109/AICCSA56895.2022.10017924

Sullivan, D. G., & Masters, R. D. (1988). “Happy Warriors™: Leaders’ Facial
Displays, Viewers’ Emotions, and Political Support. Iginde Sowmrce:
American Jouwrnal of Political Science (C. 32, Say1 2).

Tokgoz, O. (2008). Siyasal Tletisimi Anlamak. Imge Kitabevi Yayinlari.



Dr: Vahit Cabgir | 83

Tornberg, L. (2023). How to use LLMs for Text Analysis. http://arxiv.org/
abs/2307.13106

Tar, G., Celikyilmaz, A., He, X., Hakkani-Tiir, D., & Deng, L. (2018). Deep
Learning in Conversational Language Understanding. Iginde Deep
Learning in Natural Language Processing (ss. 23-48).

van Atteveldt, W,, & Peng, T-Q. (2018). When Communication Meets
Computation: Opportunities, Challenges, and Pitfalls in Computational
Communication Science. Communication Methods and Measures, 12(2-3),
81-92. https://doi.org/10.1080/19312458.2018.1458084

Van Atteveldt, W,, Strycharz Damian Trilling, J., Welbers, K., Strycharz, J., &
Damian, uvanl. (2019). Toward Open Computational Communication
Science: A Practical Road Map for Reusable Data and Code. Iginde
International Journal of Communication (C. 13). van Atteveldt & Peng.
http://ijoc.org.

Yildirim, S. (2022). Hugyging Face. savasy/bert-base-turkish-sentiment-cased.
https://huggingface.co/savasy/bert-base-turkish-sentiment-cased






Ekler

Veri Temizleme Kodlar1

Wondershare Filmora isimli paket program ile elde edilen konugma
transkriptlerinin kayith oldugu .srt uzantili dosyalarin igeriklerin temizlenerek
.txt uzantisina doniistiiriilmesi igin kullanilan kod:
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Konusma Analizi

Temizlenmig veriler tizerinde metin madenciligi ve veri gorsellestirme

i¢in kodlar:
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Duygu Analizi

Konugmacilarin kurduklar1 ctimlelerin duygu analizlerini hesaplayan ve
gorsellestiren kod:
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Yiiz Ifadesi Analizi

Caligmada konugmacilarin yiiz ifadelerinin video boyunca ne kadar stirede
nasil hissettiklerini yiiz ve mimiklerden anlamaya ¢alisan kod:
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