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Ozet

Finans sektoriinde biiyiik veri, yenilikci is modelleri, etkin risk yonetimi
ve gorsellestirme araglari sunarak finans ve ig diinyasiin dontstimiini
hizlandirma potansiyeline sahiptir. Bununla birlikte, biiytik verinin analizi,
giivenliginin saglanmasi ve yonetimi, énemli zorluklar ortaya ¢ikarmaktadir

(Sun vd., 2019).

Biiyiik miktarda verinin yOnetimi, giiniimiiz i§ ve teknoloji diinyasinda
olduk¢a 6nemli bir konu haline gelmistir. Bu tiir siiregler, giinliik olarak
milyonlarca kez tekrarlanmakta ve o6zellikle finans sektorii bu veri akiginin
yonetiminde kritik bir rol oynamaktadir. Finans sektoriinde her giin yiiz
milyonlarca iglem gergeklestirmekte ve bu durum, verilerin iglenme ve analiz
edilme bi¢iminde Onemli zorluklar ortaya ¢ikarmaktadir. Uzmanlar, bu
durumun cesitli finansal hizmet ve iiriinlerin etkin yonetimi agisindan biiyiik
bir engel tegkil ettigini belirtmektedir (Reddy ve Reddy, 2023).

Biiylik veriler, giiniimiiziin hemen her sektoriinde etkisini gosteren bir
paradigma olarak ©6ne ¢ikmaktadir. Finansal biiyiik verisi (FBV), finans
sektoriinde yonetim agisindan en gelecek vaat eden alanlardan biri haline
gelmistir.  Finans kuruluglarinin iy modellerinde koklii degisimlere yol
agmakta ve sektorel doniigiimii hizlandirmaktadir. Bir¢ok aragtirmaci, biiyiik
verilerin finans ve genel is siireclerinde doniisiim potansiyelini heniiz tam
olarak anlayamadigimizi ifade etmektedir. Bu baglamda, finansal ¢aliymalar
i¢in kullanilan nicel modeller ve ekonometrik yaklagimlari ele alan yeni bir
aragtirma alan, veri bilimi ile ampirik finans arasindaki boglugu doldurabilecek
sekilde gelismektedir. Bu hizla biiyiiyen alanda, uzmanlar ve aragtirmacilar
biiyiik veri yontemlerini kullanarak yenilik¢i finansal i§ modelleri gelistirebilir,
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makine 6grenimi araglariyla risk yonetimi igin ileri diizey teknikler sunabilir,
finansal piyasalart analiz etmek igin gorsellestirme araglari tasarlayabilir,
sosyal medya ve benzeri platformlardan elde edilen biiyiik 6lcekli metinsel
verilerden kamuoyunun duygusal egilimlerini ¢ikararak yeni finansal duygu
endeksleri olusturabilir ve bilgi tabanli teknolojileri yaratict bigimlerde
entegre edebilirler. (Sun vd., 2019).

Sigortacilik ve finans gibi sektorler biiyiik verinin etkilerinden dogrudan
etkilenmig durumdadir. Biiylik verinin ekonomi tizerindeki genis kapsaml
etkileri, bu olgunun sonuglarini aragtirmay1 ve incelemeyi 6nemli kilmaktadir.
Bu alanda yapilan ¢ogu ¢aligma biiyiik verinin finans sektoriindeki mevcut
durumunu ortaya koymayi ve bu verilerin finans piyasalari, finansal kurumlar,
cevrimi¢i finansal hizmetler, finansal yonetim, ¢evrimigi kredi saglayicilar,
dolandiricilik tespiti, risk analizi ve finansal uygulama yonetimi gibi alt
alanlardaki etkilerini ve baglantilarini agiklamayr amaglamaktadir (Reddy ve
Reddy, 2023).

1. Girig

Finansal veri tahmini, gelecekteki finansal egilimlerin 6ngoriilmesi ve
muhasebe-finans stireglerinde daha etkin kararlar alinabilmesi amaciyla
gesitli veri madenciligi tekniklerinden faydalanan bir arastirma alanidir.
Bu ¢aliymada, konuya iliskin giincel aragtirma makalelerinin bulgularini
ve kullanilan yontemleri derleyerek biiyiik veri ve veri yapilarinin finansal
ongoriilerdeki rolii incelenecek; ayrica bu veri odakli yaklagimlarin geleneksel
finansal analiz yontemlerine sundugu yenilikler ve katkilar ele alinacaktr.

2. Veri Madenciligi

2.1. Veri Madenciligi Tanimi1

Veri madenciligi, istatistik, veri tabani yonetim sistemleri, makine
Ogrenimi, yapay zeka ve veri gorsellestirme gibi disiplinleri bir araya getiren
gok disiplinli bir ¢aliyma alanidir. Bu siireg, biiyiik veri tabanlarindan daha
once bilinmeyen ancak potansiyel olarak faydali bilgilerin elde edilmesini
amaglar. Veri madenciligi, dogrulama amagli veri madenciligi ve kesit amagh
veri madenciligi olmak tizere ikiye ayrilir.

Dogrulama amaglh veri madenciligi, belirli bir hipotezin gegerliligini test
etmek amaciyla bilgi ¢tkarma siirecini ifade eder ve istatistiksel analiz veya gok
boyutlu analiz gibi yontemlerden yararlanir. Kesit odakli veri madenciligi ise
veri tabanindaki gizli iligkilerin veya kurallarin otomatik olarak belirlenmesi
i¢in kiimeleme, iligki kurallar1 analizi ve tiimevarim gibi teknikleri kullanir
(Sumathi ve Sivanandam, 2006).
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1.1. Veri Madenciligi Gelisim Siireci

Veri madenciligi, {i¢ ana disiplinin katkilariyla geligmig bir alandir.
Bunlardan ilki ve tarihsel olarak en eskisi, klasik istatistik bilimidir.
Giiniimiizde kullanilan birgok veri madenciligi teknigi ve araci, klasik
istatistik yontemlerinden tiiretilmigtir (Cetin, 2009).

Ikinci disiplin ise yapay zekidi. Yapay zeki, sezgisel yaklagimlara
dayanarak ve insan benzeri diigiinme prensiplerini benimseyerek, istatistikten
farkli yontemler araciligiyla problemlerin ¢oziimiine katki saglar. Ugiincii ve
son alan ise, yapay zekaya ait sezgisel yontemlerin ileri diizey istatistiksel
tekniklerle birlegtirilmesiyle olugan makine 6grenmesidir. Bu disiplin, veri
madenciliginin en gelismig yontemlerini sunar (Cogkun, 2010).
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Sekil 1.1. Veri Madenciligi ile Tiskili Alanlar

3. Biiyiik Veri ve Finansal Tahmin

3.1. Biiyiik Veri Tabanli Finansal Yonetim ve Karar Alma
Sistemleri

Biiyiik veri, finansal yonetim ve karar almanin genigletilmesinde kritik
bir rol oynamaktadir. Bu sistemler, gozeneklerin yonetimini artirmakta ve
gekirdek rekabet avantajlarini gelistirmektedir (Ren, 2022)

Finansal tahminlerde 6nemli bir ara¢ haline gelmis olan biiyiik veri,
finansal dongiilerin dogru bir gekilde tahmin edilmesi, ekonomik krizlerin
onlenmesi ve ig dongiilerinin anlagilmasi agisindan kritik bir 6neme sahiptir.
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Finansal biiyiik veriler kullanilarak yapilan analizler, konut fiyatlar,
ozel sektor kredileri ve GSYIH igindeki kredi payr gibi finansal dongii
bilesenlerinin tahmin dogrulugunu 6nemli 6lglide artirmaktadir. Finansal
biiyiik verilerin birlestirilmesi, finansal dongii bilesenlerine iliskin tahmin
dogrulugunu 6nemli Olgiide artirarak bunlarin ger¢ek dogasini anlama ve
gelecekteki olaylar tahmin etme olanagi saglar (ékare ve dig., 2020).

Biiyiik veriler giiniimiizde yaygin olarak kullaniimaktadir. Ekonomik
degiskenlerin tahmininde biiyiik verilerin kullanilip kullanilmayacag: ve nasil
kullanilacag1 yeni bir ekonomik aragtirma alani haline gelmistir. Dogrudan
yabanci yatirnm tahmininde, iki tiir veri uygulanabilir ki bunlar geleneksel
hiikiimet istatistik verileri ile ¢evrimigi verilerdir. Hiikiimet istatistik verileri
iyl yapilandirilmig bilgiler iken g¢evrimigi veriler ise yapilandiriimamug
bilgilerdir. Her iki veri tiirli de dogrudan yabanci yatirimini tahmin etmeye
yardimci olabilir ancak tahmin igin en dogru yontem, gelencksel hiikiimet
istatistik verilerini ve g¢evrimigi verileri tahmin modelini olusturmak igin
verileri dogru siraya koymak gerekir ve ancak bu sekilde en uygun model
belirlenebilir (Xu, 2017).

Dijital bankacilikta meydana gelen gelismeler, finans sektoriinde biiytik
veri uygulamalarini yonlendirmigtir. Veri analitigi, risk tahmini ve risk
yonetimi gibi ¢esitli konular finansal alanlarda yaygin olarak kabul goren,
mevcut ekonomik gelismedeki en kritik yonlerden biri olarak kabul edilir.
Ancak, dogru bir risk tahmini elde etmek, mevcut finansal hizmet kuruluglar
i¢in hala zorlu bir konudur ve tehlikeler gesitli durumlardan kaynaklanabilir.
Biiyiik verilerde risk tahmini igin meta meta-analitik algoritmasit (R-MMA)
ile kritik bir algoritma regresyonuna sahip meta meta-analitik risk tahmin
modelini (MMA-REM) 6neren Jean Baptiste vd. (2015) finansal hizmet
kuruluglarinin finansal firmalari ¢esitli dinamik risklerden koruma konusunda
geligmig bir uyum kabiliyeti kazanmalarina yardimer olmak igin bu teknikleri
kullanmiglar ve Onerilen ¢oziimiin finansal risk tahminlerinin seviyesini
tyilestirmede etkili oldugunu kanitlamiglardir (Jean-Baptiste ve dig., 2015).

3.2. Finansal Biiyiik Veri Yonetimi ve Analizi

Finansal biiyiik veriler, finans sektoriinde iy modellerini 6nemli Slgiide
degistirmektedir. Bu tiir veriler, yliksek hacimli ticaret, kredi riski, finansal
analiz ve risk yonetimi gibi geleneksel finans faktorlerinin dogru bir gekilde
hazirlanmasi, yonetilmesi ve uygulanmasina olanak tanimaktadir (Sun,

2019).
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3.3. Kurumsal Finansal Riskin Onlenmesinde ve Kriz
Tahminlerinde Biiyiik Veri

Biiyiik veri analizi, kurumsal finansal risklerin tahmin edilmesi ve takip
edilmesinde 6nemli bir rol oynamaktadir. Bu tiir analizler firma, kurum ve
kuruluglarin finansal durumlarini daha iyi anlamalarina ve riskleri 6nceden
tespit etmelerine yardimcr olmaktadir (Cheng, 2022).

Biiyiik veri ortaminda finansal kriz tahmini, finansal basarisizliklar1 ve
krizleri 6ngormek igin etkili bir aragtir. Bu tahminler, ulusal ekonomilerin
giicliniin bir gostergesidir (Venkateswarlu ve dig., 2022).

3.4. Biiyiik Veri Analitigi Finansal Tahminlerde Ne Gibi
Avantajlar Sunmaktadir?

Biiyiik veri analitigi, finansal tahminlerin dogrulugunu artirarak, karar
verme siireglerini iyilegtirir ve finansal performans: yikselterek 6nemli
avantajlar sunar. Bu tiir teknolojiler, firmalarin daha iyi tahminler yapmalarini,
daha bilingli kararlar almalarini ve rekabet avantajlarini artirmalarini saglar.

3.4.1. Tahmin Dogrulugunun Artmasi

Biiyiik veri analitigi, firmalarin kazan¢ tahminlerini daha sik ve dogru
bir sekilde yapmalarini saglayarak yonetim tahminlerinin dogrulugunu
artirmaktadir (Goh ve dig., 2023). Finansal dongiilerin tahmininde biiyiik
veri kullanimi, tahmin dogrulugunu %30°dan dort katina kadar artirabilir
(Skare ve dig., 2020). Biiyiik veri, ekonomik tahminlerin zamanlamasini ve
dogrulugunu iyilestirir, bu da daha sik ve hizli tahminler yapilmasini saglar
(Pham, 2023).

3.4.2. Karar Verme Siireclerinin Tyilestirilmesi

Biiyiik veri, finansal karar verme siireglerinde bilgi tabanini genigleterek
kararlarin daha ilgili ve dinamik olmasini saglar. Biiyiik  veri  analitigi,
isletmelerin finansal ve operasyonel gostergeleri daha iyi tahmin etmelerine
ve bu sayede kayip karlarin 6nlenmesine yardimcr olur. Biiyiik veri, finansal
yonetim ve karar verme sistemlerini optimize ederek isletmelerin yonetim
seviyesini ve rekabet avantajini da artirmaktadir (Ren, 2022).

3.4.3. Finansal Performansin Artirilmasi

Biiyiik veri analitigi, yatinmlari ve firmalarin finansal performansin
dogrudan artirir ve miigteri memnuniyeti gibi ara etkilerle de dolayli olarak
katki saglar (Raguseo ve dig., 2018). Biiyiik veri, biiyiik firmalarin sermaye
maliyetlerini distirerek daha biiyiik yatirimlar yapmalarini ve biiytimelerini
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saglar (Begenau ve dig., 2018). Biiyiik veri teknolojileri, finansal kararlarin
daha dogru ve etkili olmasin saglayarak isletmelerin degerini ve yatirim
gekiciligini de artirir (Seth ve dig., 2015).

3.5. Biiyiik Veriyi Finansal Tahminlerde Kullanmanin Baslica
Zorluklar: Nelerdir?

Biiyiik veriyi finansal tahmine uygulamanin birkag 6nemli zorlugu vardur.
Bu zorluklar biiyiik verinin igsel ozelliklerinden ve finansal piyasalarin
karmagikliklarindan kaynaklanir.

3.5.1. Veri Yonetimi ve Entegrasyonu

Hacim ve Hiz: Veri liretiminin muazzam 0lgegi ve hizi, finansal biiytik
verileri verimli bir gekilde yonetmeyi ve islemeyi zorlagtirmaktadir. Biiyiik
verinin finansal tahminlere uygulanmasindaki zorluklar arasinda, verilerin
etkili bir gekilde diizenlenmesi ve yonetilmesi, yeni i modelleri bulunmasi,
geleneksel finans konularinin ele alinmasi, heterojen verilerin entegre
edilmesi ve giivenlik ve gizliligin saglanmasi gibi hususlar yer almaktadir
(Yunchuan Sun ve dig., 2019).

Cesitlilik:  Finansal veriler gesitli  formatlarda  (yapilandirilmug,
yapilandirilmamug, yari yapilandirilmig) gelir ve bu da farkli kaynaklardan
entegrasyonu karmagik hale getirir (Alexander ve dig., 2017).

Dogruluk: Verilerin dogrulugu ve giivenilirliginin saglanmas: hayati
onem tasr, giinkii yanls verilere dayali finansal kararlar 6nemli kayiplara yol
agabilir (Paquet ve dig., 2016).

3.5.2. Tahmini Modelleme Zorluklari

Diisiik Sinyal-Giiriiltii Orani: Finansal piyasalar genellikle diigiik
sinyal-giiriiltii oran1 sergiler ve bu da anlaml kaliplar1 belirlemeyi zorlagtirir
(Hassani ve dig., 2015).

Kararsizlik ve Duragan Olmama: Finansal verilerdeki tahmini iliskiler,
piyasa dinamikleri, rekabet baskilari ve yatirnmci davraniglari nedeniyle
kararsiz olabilir (Timmermann, 2018).

Karmagiklik ve Dogrusal Olmayan Durum: Finansal zaman serileri
genellikle karmagik, giiriiltiilii ve dogrusal olmayan olup, dogrulanmas: ve
yorumlanmast zor olan derin 6grenme gibi karmagik modeller gerektirir (Li
ve dig., 2020).
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3.5.3. Teknik ve Altyap1 Sorunlari

Donanim ve Yazilim Gereksinimleri: Etkili biiyiik veri analitigi, giiglii
donanim ve gelismig yazilim araglar1 da dahil olmak {izere teknik altyapiya
onemli yatirim gerektirir (Pham, 2023).

Algoritma Mimarisi: Biiyiik verilerin karmagikliklarini ele alabilen
saglam algoritmalarin gelistirilmesi ve uygulanmasi giigtiir (Hassani ve dig.,
2015).

3.5.4. Giivenlik ve Gizlilik Endiseleri

Veri Giivenligi: Hassas finansal verileri ihlallerden korumak ve giivenli
veri igleme uygulamalarini saglamak kritik 6neme sahiptir (Sun ve dig.,
2019).

Gizlilik: Finansal tahminler igin bilyiik verileri kullanirken gizlilik
diizenlemelerine uyumu saglamak, giiveni korumak ve yasal sorunlardan
kaginmak i¢in 6nemlidir (Sun ve dig., 2020).

3.5.5. Degerlendirme ve Dogrulama

Model Dogrulamasi: Tahmin modellerinin - dogrulanmasi, veri
madenciligi Onyargilar1 potansiyeli ve analiz sirasinda dikkate alian gok
sayida modelin hesaba katilmasi gerekliligi nedeniyle zordur (Timmermann,
2018).

Karhilik ve Risk Yonetimi: Modellerin yalnizca dogru tahminlerde
bulunmasini degil ayni zamanda karliliga ve etkili risk yonetimine de katkida
bulunmasini saglamak gerekir (Li ve dig., 2020).

Biiyiik verinin finansal tahminlere uygulanmasi, veri yonetimi, 6ngoriicii
modelleme zorluklari, teknik altyap: gereksinimleri ve giivenlik ve gizlilik
endigeleri gibi zorluklarla doludur. Bu zorluklarin ele alinmasi, muhasebe
ve finans alaninda biiyiik verinin tiim potansiyelinden yararlanmak igin veri
analitigi teknolojisi ve finansal iy modellerinde devam eden arastirma ve
gelistirme gerektirir.

3.6. Biiyiik Veri Finansal Tahminlerin Dogrulugunu Artirryor Mu?

Biiyiik veri, genis veri kiimelerinden ve gelismig analitik tekniklerden
yararlanarak finansal tahminlerin dogrulugunu 6nemli 6lgiide artirir.

3.6.1. Gelismis Tahmin Dogrulugu

Finansal tahmin modellerine biiyiik verilerin dahil edilmesinin dogrulugu
onemli dlciide artirdig goriilmiistiir. Skare ve digerleri (2020) yayinladiklar:
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ve 2004Q1 - 2019Q1 donemi igin Ingiltere, ABD, Japonya ve Cin’deki
konut ve emlak fiyatlarinda, 6zel finansal olmayan sektore verilen kredilerde
ve GSYIH’deki kredi payinda 6nemli deterministik dongiiler gibi finansal
biiyiik verileri temel aldiklar1 galiymalarinda tekil spektral analiz (finansal
biiyiik veriler olmadan SSA) ve ¢ok kanalli tekil spektral analiz (finansal
biiyiik verilerle MSSA) yontemlerini kullanmiglardir. Tahmin testi sonuglari,
Ingiltere, ABD, Japonya ve Gin’deki verilerde finansal biiyiik verilerin dahil
edilmesinin finansal dongii bilesenleri igin tahmin dogrulugunu 6nemli
oOlgiide (ylizde 30°dan dort katina kadar) artirdigini gostermektedir. Finansal
dongiiler ile finansal biyiik veriler arasindaki baglantinin 6nemi tizerine
yapilan bu ilk galiymada politika yapicilar, uygulayicilar ve aragtirmacilarin
tinansal dongiilerin gergek dogasini daha iyi anlamak ve tahmin dogrulugunu
artirmak i¢in finansal biiyiik verinin ¢aligmalardaki 6nemini hesaba katmalari
gerektigi belirtilmektedir (Skare ve dig., 2020).

Benzer sekilde, biiylik veri analitigi artan yonetim tahmin dogrulugu
ile iliskilendirilmektedir. Biiylik veriler tarafindan saglanan i¢ goriiler,
firmalarin  kazang¢ tahmin etme yetenegini (arz kanali) artirabilir ve
vatirimcilarin kazang bilgilerine olan talebi, veri analitigi yapan firmalar igin
muhtemelen daha yiiksek olacaktir (talep kanalr). “Arz kanali” agiklamasiyla
tutarl olarak, biyiik veri analitigi kullanimi yonetim tahmin dogruluguyla
da pozitif iliskilidir. Ayrica, “talep kanali” agiklamasina uygun olarak, biiyiik
veri analitigi kullaniminin daha fazla analist takibiyle iligkilidir (Goh ve dig.,
2023).

3.6.2. Gelismis Ekonomik Tahmin

Biiyiik veri, geleneksel yontemlere kiyasla GSYIH ve enflasyon
tahminlerinin dogrulugunu artirarak daha sik ve zamaninda ekonomik
tahminlere olanak tanir (Pham, 2023). “Biiyiik veri” terimi ilk olarak
yaklagik yirmi y1l Once ortaya ¢ikmig ve aragtirmanin en karmagik sorunlarini
¢ozmeye yardimcr olarak hizla veri analitiginin sembolii haline gelmistir.
Biiyiik verinin 6nemli uygulamalarindan biri, ekonomik tahminlerin
zamaninda yapilmasi ve dogrulugunun iyilestirilmesidir. Biiylik verinin
ortaya cikmasindan énce, politika yapicilarin GSYTH ve enflasyonu tahmin
etmek i¢in makroekonomik istatistiklerin periyodik olarak yayinlanmasini
beklemeleri gerekiyordu. Giiniimiizde, yiiksek frekansli ekonomik zaman
serileri aragtirmacilarin tahminleri daha sik, daha hizli ve bazi durumlarda
geleneksel tahmin yontemlerinden 6nemli 6lgtide daha dogru bir sekilde
yapmalarina olanak tanir. Diizenli veri agisindan zengin model ortalamasinin
(RDRMA) kullanilmasinin, gergek degiskenler ve borsa getirileri igin iistiin
tahminler tiretecektir (Kotchoni ve dig., 2019).
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3.6.3. Kurumsal Finansal Tahmin

Kurumsal finansal tahmin baglaminda, veri kiimeleme ve bulut
muhasebesi gibi biiyiik veri tekniklerinin biitge dogrulugunu %90°a kadar
artirdigr ve daha iyi finansal karar almaya yardimc oldugu gosterilmigtir
(Haiyan Xu ve dig., 2023).

Biiyiik Veri ve Paralel Isleme kullanan Derin Ogrenme tabanli yaklagimlar,
gecmis finansal verileri kullanarak belirli hisse senetlerinin, 6rnegin IBM’in,
gelecekteki degerini etkili bir sekilde tahmin edebilir (Sismanoglu ve dig.,
2019).

3.6.4. Finansal Kriz Tahmini

Biiytik veri teknolojileri, makine 6grenme modelleriyle birlestirildiginde,
kiigiik ve orta Olgekli isletmelerde finansal krizlerin ve bagarisizliklarin
tahminini geligtirmig, daha yiiksek tahmin dogrulugu ve siniflandirici
verimliligi saglamugtir (Venkateswarlu ve dig., 2022).

3.6.5. Gergek Zamanli Veri Kullanimi

Biiyiik verilerin gergek zamanl kullanilabilirligi ve esnekligi, finansal
istikrar degerlendirmeleri igin hayati 6nem tagimaktadir. Boylece zamaninda
ekonomik sinyallerin ¢ikarilmasini ve politika etkilerine iligkin hizli geri
bildirimlerin alinmasi saglanir (Tissot, 2019).

Biiyiik veri, daha kesin, zamaninda ve kapsamli analizlere olanak saglayarak
finansal tahminlerin dogrulugunu 6nemli Olgiide artirir. Bu iyilestirme,
ckonomik ve kurumsal finansal tahminlerden finansal kriz tahminlerine
kadar ¢esitli uygulamalar1 kapsar ve biyiik verinin finans sektortindeki
doniistiiriicii potansiyelini gosterir.

3.7. Biiyiik Veri Analitigi Finansal Karar Almay1 Nasil Tyilestirir?

Biiyiik verinin finansal tahminlerde kullanilmasi, risk tahmini ve
onlenmesinin dogrulugunu ve etkinligini artirarak risk yonetimini 6énemli
olgtide iyilestirir.

3.7.1. Geligmis Risk Tahmini

Biiyiik veri, ¢ok miktarda finansal verinin toplanmasini ve analiz
edilmesini saglayarak daha dogru risk tahminlerine yol agar. Bu, geleneksel
yontemlerle goriilemeyen kaliplart ve egilimleri belirleyebilen gelismig
algoritmalar ve makine 6grenme teknikleri aracihigiyla elde edilir (Yuzhi Li,

2019). Ornegin, biiyiik veri teknikleri risk gruplarim daha etkili bir sekilde
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boliimlere ayirabilir ki bu da daha iyi kredi riski degerlendirmelerine ve daha
bilingli kredi kararlarina sebep olacaktir (Pérez-Martin, 2018).

3.7.2. Gelismis Risk Onleme

Biiyiik veri ayrica finansal gostergelerin gergek zamanli izlenmesini
ve analizini saglayarak finansal risklerin 6nlenmesine yardimci olur. Bu,
potansiyel risklerin erken tespit edilmesini ve bu riskler artmadan 6nce
onleyici tedbirlerin alinmas1 ve uygulanmasini saglar. Biiyiik verilerin
finansal risk yonetim sistemleriyle biitiinlestirilmesinin finansal ¢okiiglerin
ve diger 6nemli risklerin olasihgini azalttigr gosterilmistir (Liang, 2023).

3.7.3. Akilli Risk YOnetimi

Biiyiik verileri yapay zeka (AI) ve makine 6grenimiyle birlestirmek
geleneksel risk yonetimi modellerini gelistirir. Akill risk yonetimi olarak
bilinen bu yaklagim, risk modellerini dinamik olarak ayarlamak ve tahmin
dogrulugunu iyilestirmek igin biiyiik verileri kullanir. Ornegin, makine
Ogrenimi algoritmalar1 parametreleri dinamik olarak tahmin edebilir
ve rastgele giiriiltiiyti ortadan kaldirabilir ki bu da daha giivenilir risk
degerlendirmelerine yol agabilir (Lin ve dig., 2017).

3.7.4. Pratik Uygulamalar ve Vaka Caligmalar1

Bir¢ok ¢aligma, biiyiik verinin finansal risk yonetimindeki pratik
faydalarini gostermistir. Ornegin, biiyiik veri, ilag sektorii ve bankacilik
sektorii de dahil olmak iizere gesitli endiistrilerde finansal riskleri tahmin
etmek ve onlemek i¢in bagariyla kullanilmistir Bu tiir vaka ¢aligmalari, biiyiik
verinin finansal istikrari iyilestirme ve risk faktorlerini azaltmadaki etkinligini

vurgulamaktadir (Cheng, 2022).

3.7.4. Zorluklar ve Hususlar

Biiyiik veri onemli avantajlar sunarken, veri kalitesi, heterojen veri
kaynaklarinin entegrasyonu ve veri giivenligi ile gizliliginin saglanmasi
gibi zorluklar1 da beraberinde getirmektedir. Dogru risk tahminleri igin
yiiksek kaliteli veriler ¢ok 6nemlidir ve kullanilan verilerin biitiinliigiiniin ve
giivenilirliginin saglanmasi igin gaba gosterilmelidir (Chinthalapati ve dig.,
2019).

Bu agidan konu ile ilgili 6nemli zorluklardan biri de biiyiik veri ve
hizli geligen teknoloji kullanimi sirasinda isletmelerin kargilagacaklar: etik
ve yasal sorunlardir. Konu ile ilgili yonetsel sorunlart en aza indirebilmek
i¢in yasal bir diizenleme olmasa dahi isletmeye ait etik kodlar1 geligtirmesi
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ve bunlart ¢alisanlara bildirmesi, isletme ¢alisanlarinin rollerini anlamasini
ve sorumluluklarinin farkinda olmasi agisindan biiyiik 6nem tasir (Yiicel,
2022).

Ozetle, finansal tahminde biiyiik verinin kullanimi, risk tahminlerinin
dogrulugunu artirarak, ger¢ek zamanli risk onlemeyi miimkiin kilar ve
gelismis yapay zeka ve makine 6grenme tekniklerini entegre ederek daha iyi
risk yonetimine yol agar. Bu iyilestirmeler, finansal kurumlarin riskleri daha
etkili bir gekilde yonetmesine yardimer olur ve sonugta daha fazla finansal
istikrara katkida bulunur.

3.8. Finansal Veri Tahmininde Kullanilan Baz1 Veri Madenciligi
Tahmin Model ve Teknikleri

Veri madenciligi teknikleri, hisse senedi tahmininde, portfoy yonetiminde
ve yatirim riski analizinde yaygin olarak kullanmilir. Bu yontemler, finansal
veri dinamiklerini ve baglantilarini tespit etmeye yardimei olur ve finansal
karar alma igin degerli i¢ goriiler saglar (Hariharan, 2018).

Finansal veri madenciligi, zaman bagimliligini, veri se¢imini, tahmin
ufkunu, bagar1 Olgiitlerini, desen kalitesini, hipotez degerlendirmesini ve
portfoy yonetiminde sinir aglarnmn kullanilmasini igerir (Kovalerchuk ve

Vityaev, 2010).

Finansal veri analizinde veri madenciligi yontemleri arasinda karar
agaclari, destek vektor makineleri, Bayes, K-en yakin komsular, k-ortalamalar,
beklenti-maksimizasyon algoritmasi ve topluluk 6grenmesi yer almaktadir
(Liu ve dig., 2021).

Veri madenciligi modellerinden olan Yapay Sinir Aglar1 ve Rastgele
Ormanlar modelleri dinamik tahmin semalar1 altinda son derece kalict
finansal zaman serileri igin Ustiin tahmin yetenegi gostermis ve bu tiir
baglamlarda geleneksel modellerden daha iyi performans gostermistir (Bou-
Hamad ve Jamali, 2020).

Farkli Yapay Sinir Ag1 (ANN) mimarileri ve farkli zaman dilimlerinde
dogruluk agisindan kargilagtirmali yapilan ¢aligma sonucunda her bir durum
Ortalama Kare Hata (MSE) degerleri ile degerlendirilmig ve ANN’lerin
gelecekteki EUR/TRY doviz kurlarini yakin bir gekilde tahminedebildigi
goriilmiistiir (Erdogan ve dig., 2014).

Veri Akigt Madenciligi (DSM) modellerinden olan Pargacik Siiriisti
Optimizasyonu (PSO) ile optimize edilmis ¢evrimigi Stokastik Gradyan Inisi
(SGD) gibi DSM metodolojileri, veri dagihmindaki degisikliklere uyum
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saglayarak EUR/USD do6viz kuru gibi finansal zaman serileri igin daha iyi
tahmin performansi saglamaktadir (Bousbaa ve dig., 2023).

Dogrusal bilegenler icin ARIMA gibi modelleri ve dogrusal olmayan
bilesenler igin Destek Vektor Regresyonu (SVR) gibi modelleri ortak kullanan
Hibrit Modeller 6zellikle metin madenciligi yoluyla piyasa duyarliligini dahil
ederken, finansal zaman serileri igin gelismig tahmin dogrulugu gostermistir
(Wang ve dig., 2012).

Genetik algoritmalar kullamilarak optimize edilen, Varyasyonel Mod
Ayrigtirma (VMD) ile Uzun Kisa Siireli Bellek (LSTM) aglarini birlegtiren
bir model, finansal veri tahmininde iimit verici bir dogruluk gostermigtir
(Huang ve dig., 2020).

Temel Bilesen Analizi (PCA) ve Yapay Sinir Aglart (YSA) gibi
teknikler, giinliik borsa getirilerini tahmin etmede etkili olmug, daha yiiksek

siniflandirma dogrulugu ve risk ayarli karlar sunmugtur (Zhong ve dig.,
2017).

Zaman serisi tahmini ge¢mis veri noktalarini zaman sirasina gore
diizenleyerek gelecekteki olaylar veya degerler hakkinda tahminler
yapmay1 amaglayan bir analiz ve modelleme yaklagimidir. Finansal hisse
senedi verilerini tahmin etmek amaciyla tekrarlayan sinir aglariyla kurulan
modellerin klasik stokastik zaman serisi yontemleri ile kargilagtirilmasina
odaklanilan galiymada sinir aglari, gelencksel yontemlerin Otesine gegerek,
finansal piyasa verilerinin karmagikligini ve dinamiklerini daha iyi anlama ve
daha dogru tahminler yapma yetenegi sunmaktadir (Canatan, 2023).

Kapsamli ARCH (GARCH), iistel GARCH (EGARCH), ve esik
GARCH (TGARCH) gibi 3 farkli ARCH modelinin finansal tahminlerdeki
bagar1 diizeyleri kargilagtirildiginda modellerin sonuglarinin birbirine yakin
seviyede oldugu goriilmekle birlikte GARCH modelinin hem daha kolay
olmas1 hem de diger iki modele gore goreceli olarak daha iyi sonuglar vermesi

sebebiyle kullanilmasi daha uygun olacaktir (Bulut, 2010).

Bankalar, miisterilerinin yagam tarzi, kisilik 6zellikleri, finansal durumlari,
satin alma aligkanlhiklar1 ve yonelimleri gibi gesitli verilerini zamanla
toplamaktadir. Misterileri daha iyi tanimak ve analiz etmek, bu verilerin
sistematik bir gekilde siniflandirilmasiyla miimkiindiir. Bu ¢aliymada, karar
agact yontemi kullanilarak hedef miigteri kitlesi belirlenmig ve bu kitlenin
bitcoin teknolojisini aktif bir sekilde kullanmasi hedeflenmistir. Blok zinciri
teknolojisi, birkag bin finansal islemin toplu olarak islenmesi ve manuel
mutabakat siireglerinin otomasyonu gibi zorluklar1 ¢6zmeyi saglamaktadir.
Aragtirma kapsaminda, {ist segment miisteri gruplarmin belirlenmesi,
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harcama davraniglarinin izlenmesi ve hisse senedi ile sanal para gibi alanlara
ilgi duyan miisterilerin bankaya ¢ekilmesi amaglanmig; bu miisteri grubuna
ozel ayricaliklar ve tegvikler sunulmasi planlanmistir (Giirtekin, 2024).

Biiyitk veri kullanimi, muhasebe tahminlerinde proforma bilango
olusturma enflasyon muhasebesi gibi alanlarda da 6nemli katkilar
saglamaktadir. Biiyiik veri, yeni veri tiirlerinin erisilebilir hale gelmesiyle
birlikte muhasebe alaninda giderek daha 6nemli bir rol oynamaktadir.
Biiyiik veri sayesinde elde edilebilen video, ses ve metin gibi veriler, geligmis
yonetim muhasebesi, finansal muhasebe ve finansal raporlama siireglerini
destekleyebilir. Yonetim muhasebesi baglaminda, biiyiik veri, etkili yonetim
kontrol sistemlerinin ve biitgeleme siireglerinin tasarimi ve evriminde 6nemli
bir katki saglayacaktir. Finansal muhasebede ise, biiyiik veri, muhasebe
bilgilerinin kalitesini ve gegerliligini artirarak seftaflik seviyesini ylikseltecek
ve paydaglarin karar alma siireglerini iyilestirecektir. Raporlama alaninda ise,
biiyiik veri, muhasebe standartlarinin olusturulmasina ve gelistirilmesine
katki saglayarak, muhasebe mesleginin, dinamik, gergek zamanlh ve
kiiresel ekonomi ¢ergevesinde degerli bilgiler sunmaya devam etmesini
destekleyecektir (Warren ve dig., 2015).

4. Sonug

Biiyiik veri, finansal tahmin siireglerinde devrim niteliginde bir etki
yaratmaktadir. Teknolojik gelismeler ve dijitallesme ile birlikte, finansal
hizmetler sektorii daha fazla veri iiretmekte ve bu veriler, finansal performans
tahminleri agisindan kritik bir kaynak olusturmaktadir. Biiytik veri, yalnizca
sayisal verileri degil, ayn1 zamanda metin, ses, video ve yapisal olmayan
verileri de igerecek gekilde daha kapsamli ve dogru tahminler yapilmasina
olanak saglamaktadir. Bu durum, 6zellikle finansal piyasalarda belirsizligin
ve volatilitenin yiiksek oldugu donemlerde 6nemli bir avantaj yaratmaktadr.

Biiyiik verinin finansal tahminlerdeki kullanimi ii¢ ana alanda kendini
gostermektedir: risk yonetimi, portfoy yonetimi ve piyasa tahminleri. Tlk
olarak, biiytik veri, risk yonetiminde 6nemli bir rol oynamaktadir. Finansal
kurumlar, biiytik veri analitigi aracihigiyla piyasa hareketlerini, ekonomik
gostergeleri ve diger finansal unsurlar1 daha dogru bir bigimde izleyebilir ve
potansiyel riskleri erken bir agamada tespit edebilirler. Bu, kredi riski, piyasa
riski ve likidite riski gibi faktorlerin yonetimi agisindan kritik 6neme sahiptir.

Porttoy yonetiminde ise biiyiik veri, yatirrmcilara daha etkili ve dogru
kararlar alma firsati sunmaktadir. Yatirimeilar, biiytik veri analitigi kullanarak
daha genig bir veri yelpazesinde analizler yapabilir, hisse senetleri, tahviller
ve diger finansal araglarin performansini daha iyi tahmin edebilirler. Ayrica,
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biiyiik veri, geleneksel finansal analiz yontemlerinin 6tesine gegerek, sosyal
medya, haberler ve cografi bilgi sistemleri gibi alternatif veri kaynaklarindan
taydalanarak zengin i¢ gortler saglar. Bu, 6zellikle kiiresel piyasalarda daha
hassas tahminler yapilmasina olanak tanir.

Biiyiik veri, piyasa tahminlerinde de 6nemli bir etki yaratmaktadir.
Geleneksel finansal modelleme genellikle ge¢mig verilere dayanirken, biiytik
veri analitigi, ger¢ek zamanh veri akiglarini analiz ederek daha hizlh ve
dogru tahminler yapilmasina imkan verir. Makine 6grenimi ve yapay zeka
algoritmalari, piyasa hareketlerini daha dogru bir sekilde modelleyebilir
ve kisa vadeli fiyat degisimlerini tahmin edebilir. Ticaret algoritmalar
ve ylksek frekanshi ticaret stratejileri, bu teknolojilerden biiyiik olgiide
yararlanmaktadir.

Ancak, biiylik verinin kullanimi bazi zorluklar1 da beraberinde
getirmektedir. Verilerin biiyiikligli ve gesitliligi, analizin karmagikligini
artirmakta ve bu da daha derinlemesine bir analiz gerektirmektedir. Ayrica,
verilerin dogru bir bigimde toplanmasi, saklanmast ve iglenmesi biiyiik nem
tagimaktadir; aksi takdirde yaniltict sonuglara ulasilabilir. Bu sebeple, etkin
bir analiz igin giiglii bir altyapr ve uygun yazilim ¢oziimleri gerekmektedir.
Biiyiik veri giivenligi ve gizliligi de 6nemli bir konu olup, finansal kurumlarin
verileri etik ve yasal cergeveler icinde kullanmalar: sarttir.

Sonug olarak, biiyiik veri finansal tahminlerde biiyiik bir potansiyele
sahiptir. Risk yonetimi, portfOy yonetimi ve piyasa tahminleri gibi alanlarda
biiyiik veri kullanimi, daha dogru ve hizli karar alinmasini saglayarak finansal
hizmetlerin daha etkin bir bi¢gimde sunulmasina olanak tanimaktadir.
Ancak, bu potansiyelin gergeklestirilmesi igin dogru altyapilarin kurulmasi,
analitik becerilerin gelistirilmesi ve verilerin giivenli bir bigimde yonetilmesi
gerekmektedir.
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