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Ozet

Mubhasebe hileleri, kiiresel ekonomilere zarar veren 6nemli bir risk faktorii
olarak finansal raporlama siireglerinde biiyiik bir tehdit olusturmaktadir.
Ozellikle son yillarda yasanan biiyiik 6lgekli muhasebe skandallari, denetim
stireglerinin gelistirilmesi ve hile tespitine yonelik daha gii¢lii modellerin
olugturulmasin1 zorunlu kilmustir. Geleneksel yontemlerle yiiriitillen hile
tespit siiregleri belirli kurallar ve finansal oranlar iizerine kurulu olup, zaman
zaman yetersiz kalabilmektedir. Bu baglamda, yapay zeka teknolojilerinin
muhasebe hile tespitinde kullanimi giderek daha fazla ilgi gormektedir.

Bu caligmada, OpenAl tarafindan gelistirilen ChatGPT-40 modeli iizerine
inga edilen 6zel bir muhasebe hile tahmin modeli olusturulmustur. Model,
Borsa Istanbul (BIST) Yakin Izleme Pazarr’nda iglem goren firmalarin 2013-
2022 yillarma ait mali verileri ile egitilmis ve 2023 yili i¢in hile tahminleri
iretecek sekilde test edilmistir. Egitim siirecinde, yapay zekdya Beneish
Modeli ve muhasebe hileleri hakkinda kapsamli bilgiler verilmis, modelin
analiz yetenekleri etkilesimli soru-cevap teknikleri ile gelistirilmigtir.

Modelin performansini degerlendirmek igin, trettii tahminler Beneish
Modeli’nin hesaplanan M-skorlari ile kargilagtiriimugtir. Sonuglar, ChatGPT-
4o tabanli modelin manipiilasyon riski tagiyan firmalari tespit etme
konusunda belirli bir tutarliliga sahip oldugu ancak ufak tefek hatalar yaptigini
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gostermektedir. Bununla birlikte, model kesin yargilar vermekten kaginarak,
yillar igindeki finansal egilimleri analiz ederek olasilik bazli tahminler yaptig:
goriilmiistiir. Sonug olarak, Modelin verdigi sonuglar ile geleneksel Beneish
Modeli hesaplamalar1 arasinda biiyiik 6lciide paralellik gozlemlenmistir.

Bu aragtirma, yapay zekdnin muhasebe hile tespitinde uygulanabilirligini
degerlendirmeyi ve finansal analiz siireclerinde nasil bir rol oynayabilecegini
incelemeyi amaglamaktadir. Caligmanin bulgulari, yapay zekd tabanh
tahmin modellerinin muhasebe hilelerini belirlemede geleneksel yontemleri
tamamlayici bir arag olarak 6nemli katkilar saglayabilecegini gostermektedir.
Bu dogrultuda, gelecekte yapay zekd modellerinin daha genig veri setleriyle
egitilerek, finansal denetim siireglerine daha aktif sekilde entegre edilmesi
miimkiin olabilir.

GIRIS

Muhasebe hileleri, finansal sistemlerin biitiinligiinii ve giivenilirligini
tehdit eden en 6nemli unsurlardan biridir. Isletmelerin finansal raporlarint
kasitl olarak yamilticr sekilde diizenlemesi, yatirimer giiveninin sarsilmasina
ve piyasa istikrarinin bozulmasina yol agmaktadir. Biiyiik 6lgekli muhasebe
skandallari, hisse senedi fiyatlarinin diigmesine, sirketlerin iflasina ve
ekonomik krizlerin derinlesmesine neden olmustur. Ornegin, Enron (2001),
WorldCom (2002) ve Parmalat (2003) gibi biiyiik muhasebe skandallari,
vatirimcilarin finansal tablolara duydugu giiveni ciddi sekilde sarsmig ve
uluslararasi finansal raporlama standartlarinda 6nemli reformlara yol agmistir
(Kara ve Ozcan,2020). Tiirkiye’de de benzer sekilde, Imar Bankasi (2003) ve

Bank Asya (2015) gibi finansal yolsuzluk olaylari, piyasa diizenlemelerinin
daha siki hale getirilmesine neden olmugtur.

Finansal hilelerin uzun vadeli etkileri, sirketlerin kredi notlarinin
diigmesine, yatinmcilarin zarar etmesine ve ulusal ekonominin zarar
gormesine kadar genisleyebilmektedir. Bu nedenle, muhasebe hilelerini
tespit etmek ve 6nlemek i¢in yeni yontemlerin gelistirilmesi biiyiikk 6nem
tagimaktadir.

Mubhasebe hilelerini tespit etmek amaciyla zaman iginde bir ¢ok yontem
gelistirilmigtir (Toplu vd.,2021:20). Oran analizi, denetim teknikleri,
i¢ kontrol sistemleri ve istatistiksel modeller, finansal manipiilasyonlar1
belirlemede yaygin olarak kullanilan yontemlerdir. Beneish Modeli, Altman
Z-Skoru gibi modeller, sirketlerin finansal yapisini analiz ederek hile yapma
olasiliklarin1 hesaplamaktadir.

Geleneksel muhasebe manipiilasyonu tespit yontemlerinin bazi 6nemli
sinirlihiklart bulunmaktadir. Oncelikle, bu yontemler belirli matematiksel
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oranlaradayalioldugundan, girketlerin finansal hileleri gizlemekigin yeniyollar
geligtirmesi durumunda yetersiz kalabilmektedir. Bu durum, igletmelerin
kendi olusturduklar1 kontrolleri kendi ¢ikarlar1 dogrultusunda kullanarak
hileleri gizleyebilmelerinden kaynaklanmaktadir. (Yaylali, 2024:16). Ayrica,
gecmig verilere bagimli olmalar1 nedeniyle, finansal oranlar ve 6nceki trendler
tizerinden yapilan analizler, igletmelerin gelistirdigi yeni muhasebe hile
tekniklerini tespit etmekte zorlanabilir. Bunun yani sira, biiyiik veri igleme
kapasitesinin eksikligi de geleneksel yontemlerin zayif yonlerinden biridir;
biiyiik hacimli finansal verileri hizli bir sekilde isleyememeleri, hilelerin
aninda tespit edilmesini geciktirmektedir. Son olarak, muhasebe denetim
stireglerinde insan faktoriine bagh olarak ortaya ¢ikan yorum farkliliklari,
gozden kagan detaylar ve 6nyargilar, bu yontemlerin giivenilirligini olumsuz
etkileyebilmektedir (Savcr ve Balioglu, 2021:59). Bu sinirhliklar, finansal
hilelerin daha etkin bir sekilde tespit edilebilmesi i¢in yeni teknolojik
yaklagimlarin, ozellikle yapay zeka ve biiyiik veri analitiginin muhasebe
denetim siireglerine entegrasyonunu gerekli kilmaktadir. Bu eksiklikler, yeni
teknolojilerin muhasebe denetimi siireglerine entegre edilmesini zorunlu
hale getirmektedir.

Son yillarda, gesitli yapay zeka teknolojisi araglari (derin 6grenme,
makine 6grenmesi, dogal dil isleme vb.) yaygin olarak kullanilmaktadir
(Ozyigit, 2023:104). Yapay zeka, biiyiik veri analizi, desen tanima ve dogal
dil isleme (NLP) gibi 6zellikleriyle geleneksel yontemlere kiyasla daha giigli
bir tespit mekanizmasi sunmaktadir. Muhasebe hilelerinin tespitinde yapay
zeka kullaniminin sundugu avantajlar, finansal denetim stireglerinde 6nemli
tyilestirmeler saglamaktadir. Yapay zeka tabanl sistemler, biiyiik veri analitigi
sayesinde milyonlarca finansal kayd: hizla igleyerek anormal kaliplar1 tespit
edebilmekte ve yeni kanit tiirlerinin entegrasyonunu saglayabilmektedir. Bu
sayede denetim siireglerini daha etkin hale getirmektedir (Ozgetin, 2022:38).
Ayrica, makine 6grenmesi algoritmalarinin sahip oldugu 6grenme yetenegi,
zaman iginde yeni muhasebe hilelerini algilayarak daha dogru tahminler
tiretmesine olanak tanimaktadir. Bunun yani sira, yapay zeka tabanl araglar,
finansal tablolar1 anlik olarak analiz ederek olast hile risklerine kars: erken
uyar1 sistemi olugturmakta ve sirketlerin mali yapilarindaki tutarsizliklart
tespit etmede proaktif bir yaklagim sunmaktadir. Insan faktoriiniin neden
olabilecegi 6nyargilar1 ortadan kaldirarak daha objektif ve veri odakli analizler
yapabilmesi de yapay zeka destekli sistemlerin muhasebe denetimindeki en
onemli katkilarindan biridir. Tiim bu avantajlar, denetim firmalari, finans
kuruluglar ve diizenleyici kurumlar tarafindan yapay zeka destekli ¢oziimlere
olan ilgiyi artirmakta ve bu teknolojinin muhasebe denetim siireglerine
entegrasyonunu giderek daha yaygin hale getirmektedir.
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1. MUHASEBE HILE YONTEMLERI VE TESPIT
MODELLERI

Finansal tablolarin giivenilirligi, isletmelerin paydaglart igin kritik bir
unsur olup, yatirim kararlari, kredi siiregleri ve piyasa giivenilirligi agisindan
bilyilk 6nem tagimaktadir. Ancak bazi igletmeler, finansal durumlarim
gercekte oldugundan daha iyi gostermek veya belirli finansal hedeflere
ulagmak amaciyla muhasebe hilesi yapabilmektedirler. Bu nedenle,
finansal raporlamanin dogrulugunu saglamak ve olasi1 manipiilasyonlar1
engellemek amaciyla igletmelerin etkili bir denetim mekanizmasi olugturmasi
gerekmektedir. Dolayisiyla finansal tablolarda olugabilecek hata veya hileleri
Onleme, tespit etme ve sorusturma sorumlulugu sirket yonetimine aittir
(Bhasin, 2016:199). Muhasebe hileleri, isletmelerin finansal tablolarin
bilingli olarak yaniltic1 sekilde diizenlemesiyle ortaya ¢ikmakta ve sermaye
piyasalarinda giiven kaybina yol agmaktadir. Finansal tablolarin manipiile
edilmesi yalnizca yatinmcilart degil, ayn1 zamanda kredi saglayicilar,
diizenleyici kurumlar1 ve genel olarak ekonomiyi olumsuz etkilemektedir.

Mubhasebe hilesi, genellikle finansal verilerin sunumunda belirli muhasebe
ilkeleri ¢ergevesinde bulunan bogluklardan faydalamilarak veya kasitli yanlig
uygulamalarla gergeklestirilmektedir. Bu tiir hileler; igletmelerin  kisa
vadede mali durumlarin iyilegtirmis gibi gosterse de, uzun vadede finansal
istikrar1 tehdit etmekte, piyasa glivenini sarsmakta ve biiyiik olgekli finansal
skandallara yol agabilmektedir. Bu durum finansal tablolara olan giiveni
olumsuz yonde etkilemektedir (Kara vd., 2016:13).

Bu baglamda, muhasebe hilelerini tespit etmek igin farkli yontemler
ve tahmin modelleri geligtirilmistir. Bu yontemler genellikle kar yonetimi,
agresif muhasebe, hileli finansal raporlama gibi tekniklerden olugmaktadir.
Manipiilasyonun varhigini tespit edebilmek igin ise tahakkuk esasli modeller
ve karma modeller kullanilmaktadir. Ancak, giiniimiizde yapay zeka destekli
tahminleme yontemleri de yaygin olarak kullanilmaya baglanmustir.

Bu noktada, muhasebe hilelerini ve yaygin hile yontemlerini incelemek,
tespit siireglerinin nasil igledigini anlamak agisindan kritik bir 6neme sahiptir.
Denetim  mekanizmalarinin - gliglendirilmesi ve teknolojik gelismelerin
tinansal analiz siireglerine entegre edilmesi, hileleri daha erken agamada
tespit etmeyi miimkiin kilmakta ve piyasa giivenligini artirmaktadir.

1.1. Muhasebe Hile Yontemleri

Mubhasebe hileleri, igletmelerin finansal performanslarin belirli amaglar
dogrultusunda bilingli olarak degistirdigi bir dizi yontem igermektedir.
Bu yontemler genellikle finansal tablolarin yapisini bozmadan, muhasebe
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standartlarinin  sundugu esneklikten yararlanarak uygulanmaktadir. Bu
yontemler kullanilarak yapilan hilelerin temel amaci, sirketin performansini
oldugundan daha iyi ya da bazen de daha kotii gostermek suretiyle
yatirimcilari, kredi verenleri veya diger finansal kullanicilart yamiltmaktir.
Asagida, yaygin olarak kullanilan muhasebe hile yontemlerinden kar
yonetimi, agresift muhasebe ve hileli finansal raporlama konularindan
bahsedilmektedir.

1.1.1. KAir YOnetimi

Kar yonetimi, igletme yoneticilerinin finansal tablolart manipiile ederek
karlarini oldugundan fazla veya az gostermesi siirecini ifade eder. Bu yontem,
genellikle raporlanan dénem karini hedeflenen tutarlara ulagtirmak, sermaye
piyasasini etkileyerek hisse senedi fiyatini degistirmek, yoneticilere 6denen
ticret ve tegvikleri yiikseltmek, kredi maliyetlerini diigiirmek, diizenleyici
ve denetleyici kuruluglarin baskilarindan kurtulmak amaciyla kullanilir
(Akdogan vd., 2018:90-91). Kar yoOnetimi, finansal bilgi kullanicilarina
yanhs bilgi vermesi nedeniyle 6nemli bir manipiilasyon yontemidir (Ozden
ve Ataman, 2014:13).

1.1.2. Agresif Muhasbe

Agresif muhasebe, muhasebe standartlarinin  siirlarini - zorlayarak
finansal tablolarin isletmenin lehine olacak sekilde diizenlenmesini ifade eder.
Ozellikle amortisman politikalarinin degistirilmesi, giderlerin varlik olarak
aktiflestirilmesi ve tahakkuk esasli muhasebe yontemlerinin istismar edilmesi
agresif muhasebenin temel unsurlaridir (Kara ve Ozcan, 2020:162).

1.1.3. Hileli Finansal Raporlama

Hileli finansal raporlama, bilgi kullanicilarini aldatmak i¢in muhasebe
ilkelerine aykir1 olarak finansal tablolarin  kasith  gekilde yaniltict
hazirlanmasidir (Kaya ve Uzay, 2018:732). Bu tiir muhasebe hilelerinin
en biiyiik 6rnekleri arasinda Enron, WorldCom ve Parmalat skandallar1 yer
almaktadir. Hileli finansal raporlama yontemlerinden bazilart gunlardir:

* Sahte gelir yaratma veya gergeklesmemis gelirleri kaydetme,
* Giderlerin kasitli olarak eksik raporlanmasi,
* Borglan bilango dig1 birakma,

* Bagh taraf islemlerini manipiile etme.
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1.2. Muhasebe Hile Tespit Modelleri

Muhasebe manipiilasyonlarini tespit etmek igin geligtirilen tahmin
modelleri, genellikle tahakkuk esasli modeller ve karma modeller olarak ikiye
ayrilmaktadir. Tahakkuk esasli modeller, finansal manipiilasyonu belirlemek
i¢in finansal tablolarin tahakkuk kalemlerini analiz ederken; karma modeller
ise hem tahakkuk kalemlerini hem de diger finansal gostergeleri dikkate alarak
daha kapsamli bir degerlendirme yapar. Agsagida her iki model grubuna ait
yontemler detayli olarak ele alinmaktadir.

1.2.1. Tahakkuk Esasli Modeller
Asagida, muhasebe hilelerini tespit etmeye yonelik en yaygin kullanilan
tahakkuk esasli modeller detayli olarak ele alinmaktadir.

1.2.1.1. Healy Models

Healy Modeli, kazang yonetiminin (earnings management) tegvik
sistemleriyle olan iliskisini inceleyen ilk modellerden biridir. Healy (1985),
yoneticilerin tegvik primleriyle 6diillendirildigi isletmelerde tahakkuk esasl
hesaplamalar kullanarak finansal raporlart manipiile ettiklerini 6ne stirmiistiir.
Model, toplam tahakkuklarin agagidaki gibi hesaplanmasina dayanmaktadir:

e NDAt = I/nZt(TAt/At-1)
¢ NDA = Ihtiyari tahakkuklar1
* TA = Toplam tahakkuklar

* A = Toplam varliklar

Healy Modeli’ne gore, kar hedeflerinin belirli bir prim tabaninin altinda
veya tavanin iizerinde olmasi durumunda yoneticiler tahakkuklar yoluyla
geliri diigiik gosterebilir. Ancak prim alabilecekleri bir aralik igerisindeyse,
tahakkuklar1 kullanarak geliri artirma egiliminde olurlar.

1.2.1.2. Jones Models

Jones (1991) Modeli, isletmelerin ekonomik kosullardaki degisimlere
bagli olarak finansal raporlarini manipiile edebilecegini 6ne siirer. Model,
isletmelerin  gelir ve varlik degisimlerine bagli olarak tahakkuklarini
hesaplamalarini temel alir ve agagidaki regresyon modeline dayanur:

TAUAt-1=B1(1/At-1)+B2(AREVit/At-1)+B3(PPEY/At-1)+ &

Burada,
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* TAt: Toplam tahakkuklar,

* A_{t-1}: Bir onceki y1l aktifleri,
AREVit: Gelirlerdeki degigim,
PPEt: Maddi duran varliklar,

e ¢: Hata terimi.

Jones Modeli, gelirdeki degisimi kontrol ederek, muhasebe
manipiilasyonunun  analiz  edilmesini  saglar ve oOzellikle ekonomik
dalgalanmalardan bagimsiz olarak kazan¢ yonetimini incelemek i¢in
geligtirilmistir.

1.2.1.3. Diizeltilmis Jones Modeli

Jones Modeli’nin eksikliklerini gidermek i¢in Dechow, Sloan ve Sweeney
(1995) tarafindan gelistirilen Diizeltilmig Jones Modeli, tahakkuklarin
yalnizca nakit akiglarina bagl olmadigini ve ozellikle ticari alacaklardaki
degisimin manipiilasyonun bir gostergesi olabilecegini kabul eder. Modelde,
Jones Modeli’ne ek olarak ticari alacaklardaki degisim de dikkate alinmaktadir:

TAYAt=1=B1(1/At=1)+p2((AREVit—ARECit)/At—1)+B3(PPEt/At—1)+ €
Burada,
* ARECit: Ticari alacaklardaki degisim.

Bu model, ticari alacaklarin artigtnin muhasebe manipiilasyonu gostergesi
olabilecegini One siirerek tahakkuk esasl kazang yonetimi 6l¢limiinii daha
giivenilir hale getirmektedir.

1.2.1.4. Kothari Modeli
Kothari Modeli (2005), tahakkuk esasli modellerin isletmelerin

performanslarini tam olarak yansitamadigini savunarak, aktif karlilik oranini
(ROA) modele dahil etmistir (Onder ve Agca, 2013) Model, igletmenin
performansini hesaba katarak tahakkuklari analiz eder ve asagidaki gibi
hesaplanir:

TAt/At—1=B1(1/At—1)+B2((AREVit—ARECit)/At—1)+B3(PPEt/
At=1)+B4ROAit+ ¢

Burada,

* ROAIt: Aktif karlilik oran1 (Net kar / Aktif toplamu).
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Bu model, sirketin mevcut finansal performansini goz Oniinde
bulundurarak, kazan¢ yonetimini daha giivenilir bir sekilde o6l¢gmeyi
amaglamaktadir.

1.2.2. Karma Modeller

Tahakkuk esasli modellerin aksine, karma modeller yalnizca tahakkuklari
degil, sirketlerin finansal tablo verilerini genel olarak inceleyerek hile tespiti
yapar. Bu modeller arasinda en yaygimn kullanilanlar1 Beneish Modeli ve
Spathis Modelidir.

1.2.2.1. Beneish Model:

Beneish 1997 ve 1999 yillarindaki ¢alismalarinda, ekstra finansal
performans gosteren firmalarin, finansal tablolari tizerinde kazang yonetimi
uygulamalarina bagvurup bagvurmadiklarini tespit etmeye ¢alismistir (Kara
vd., 2023:29). Bu galigmalar sonucunda ortaya ¢ikan Beneish Modeli
(1999), muhasebe hilesi yapan ve yapmayan sirketleri sekiz finansal rasyo
kullanarak ayirt eden bir regresyon modeli sunmaktadir. Modelin denklemi
su sekildedir:

Mi=—4,840+(0,920xDSRI)+(0,528 xGMI)+(0,404x AQI)+(0,892xS-
GI)+(0,115xDEPI)+(~0,172xSGAI)+(4,679x TATA)+(~0,327xLVGI)

Bu modelde, sirketlerin finansal tablolarindan elde edilen agagidaki
rasyolar kullanilmaktadir.

e DSRI (Ticari Alacaklar Endeksi),

e GMI (Briit Kar Marji Endeksi),

*  AQI (Akuf Kalitesi Endeksi),

e SGI (Satig Biiyiime Endekst),

* DEPI (Amortisman Endeksi),

* SGAI (Genel Yonetim Giderleri Endeksi),

e TATA (Toplam Tahakkuklarin Aktiflere Oranu),
e LVGI (Borglanma Yapis1 Endekst)

Beneish Modeli’nde, yukaridaki denklem ile bir M-Skoru hesaplanir ve bu
deger -2.22’nin tizerinde gikarsa, igletmenin muhasebe hilesi yapma riskinin
yiiksek oldugu kabul edilir (Beneish, 2013).
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1.2.2.2. Spathis Modeli

Spathis (2002), Atina Menkul Kiymetler Borsasrna kayith 76 sirket
tizerinde yaptigr caligmada, muhasebe manipiilasyonu yapan igletmeleri
belirlemek igin dort temel kriter kullanmugtir (Kara ve Yereli, 2013:1344).
Ugurlu ve Sevim (2015) tarafindan da vurgulanan bu kriterler sunlardir:

* Bagimsiz denetim raporlarinda manipiilasyona dair siipheli bulgularin
yer almast,

* Yetkili kurumlarin, girketin vergi kagirdigina dair somut deliller tespit
etmesi,

e Sermaye piyasasi otoritelerinin, sirketin hisse senetlerini gozalti
pazarina almasi veya borsa islemlerinin durdurulmasina karar vermesi,

* Mahkeme kararlariyla sirketin yasa dig1 faaliyetlerde bulundugunun
kanitlanmig olmast.

Bu kriterler, muhasebe manipiilasyonlarinin belirlenmesi siirecinde
sirketlerin finansal ve hukuki ge¢miginin detayli gekilde incelenmesini
gerektirmekte ve denetim mekanizmalarinin 6nemini ortaya koymaktadir.

Spathis Modeli, asagidaki regresyon denklemine dayanmaktadir:

P=B0+B1(NP/SAL)+B2(WC/TA)+B3(TD/TA)+B4(DEBT/EQ)+BS5(REC/
SAL)+B6(GP/TA)+B7Z+B8(SAL/TA)+BI(NP/TA)+B10(INV/SAL) +e

Burada kullanilan bagimsiz degiskenler agagida bulunmaktadir:
* NP/SAL = Net kar / Satiglar

* WC/TA = Caligma sermayesi / Toplam aktifler
* TD/TA = Toplam borg / Toplam aktifler

¢ DEBT/EQ = Borg / Ozkaynak

e REC/SAL = Ticari alacaklar / Satiglar

* GP/TA = Briit kar / Toplam aktifler

* 7 =7 puan

* SAL/TA = Satiglar / Toplam aktifler

* NP/TA = Net kar / Toplam aktifler

* INV/SAL = Stoklar / Satiglar

e e = Hata terimi
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Spathis Model’nin avantaji, yalnizca tahakkuk esasli hesaplamalara
dayanmamas: ve manipiilasyonu etkileyen genis bir finansal degisken
kiimesini dikkate almasidir. Modelin test edildigi 6rneklemde, belirlenen
oranlarin kazang yonetimi egilimlerini tespit etmede bagarili oldugu
gozlemlenmigtir.

2. YAPAY ZEKANIN TARIHSEL GELISIMI VE TEMEL
KAVRAMLAR

Yapay zeka, giiniimiizde birgok sektorde devrim niteliginde degisiklikler
yaratan bir teknoloji olarak karsimiza ¢ikmaktadir. Ancak, bu teknolojinin
bugiinkii seviyeye ulagmasi uzun bir gelisim siirecinin sonucudur. Yapay
zekanin tarihsel siiregteki gelisimini anlamak, onun giiniimiizdeki kullanim
alanlarin1 ve gelecekteki potansiyelini kavrayabilmek agisindan biiyiik 6nem
tagimaktadir. Bu boliimde, yapay zekanin tanimi, kapsami ve tarihsel geligimi
anlatilmaktadhr.

2.1. Yapay Zekanin Tanimi ve Kapsami

Yapay zekd, insan zekdsina benzer biligsel iglevleri yerine getirebilen
sistemler gelistirmeyi amaglayan bilgisayar bilim dahdir (Erkutlu vd.,
2023:1404). Bu teknoloji, ogrenme, akil yiirlitme, problem ¢6zme, dil
isleme ve algilama gibi yetenekleri kapsar. Yapay zekinin gelisimiyle birlikte
makine 6grenimi, derin 6grenme ve dogal dil isleme gibi alt dallar ortaya
¢tkmig ve bu teknolojilerin kullanimi finans, saglik, egitim ve sanayi gibi
birok sektorde hizla yayilmustir. Ozellikle biiyiik veri (big data) ve hesaplama
giicliniin artmasi, yapay zekianin daha komplike sistemler gelistirilmesine
olanak tanimugtir (Kogyigit ve Dari, 2023:432).

2.2. Yapay Zekanin Tarihsel Geligimi

Yapay zekanin geligim siireci bes temel donem iizerinden incelenebilir

(Coderspace, 2024):
1. Donem: Mantik ve Otomasyonun Temelleri (1940-1956)

e Alan Turing, “Makineler diigiinebilir mi?” sorusunu ortaya atarak,
Turing Testi kavramint gelistirdi.

e TIlk otomatik hesaplama sistemleri ve mantik tabanh programlama
denemeleri yapilds.

e 1956 Dartmouth Konferansrnda John McCarthy, Marvin Minsky,
Nathaniel Rochester ve Claude Shannon, yapay zeka kavramini resmi
olarak tanimladi.
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. Dénem: Uzman Sistemler ve Tlk Yapay Zeka Cahigmalari (1956-1974)
Tlk yapay zeki programlar gelistirildi (LISP programlama dili).

Samuel'in Kendi Kendine Ogrenen Satrang Programu gibi erken
donem uygulamalar ortaya ¢ikt1.

Uzman sistemler ve karar destek sistemleri (DSS) gelistirilmeye
baslandi.

Yapay zeka ¢aligmalarinda finansman eksikligi nedeniyle ilerlemeler
sinurlr kald.

. Doénem: Kural Tabanh Yapay Zeké ve Tk Ticari Uygulamalar (1974-

IBM, Deep Blue gibi satrang oynayan yapay zeka sistemleri gelistirdi.

Uzman sistemler, bankacihk ve tip gibi sektorlerde kullaniimaya
baslandi.

1980°lerde “Yapay Zeka Kigt” yasandi; arastirmalara olan ilgi ve
fonlamalar azald1.

. Dénem: Makine Ogrenimi ve Veri Tabanl Yaklagimlar (1990-2010)

Biiyiik veri (big data) teknolojileri gelisti ve veri analitii 6nem
kazandi.

2000’lerde derin 6grenme (deep learning) algoritmalar1 popiilerlesti.

Google, Amazon, Facebook ve Microsoft gibi sirketler yapay zeké
tabanli projeler gelistirmeye bagladh.

. Dénem: Uretken Yapay Zeka ve Otonom Sistemler (2010-Giiniimiiz)

Derin 6grenme tabanli ChatGPT, DALL-E ve Midjourney gibi
sistemler gelistirildi.

Otonom araglar, yiiz tanima sistemleri ve dogal dil igleme uygulamalar1
giinliik yagsama entegre edildi.

OpenAl ve Google DeepMind, yapay zeka alaninda 6ncii ¢aligmalara
imza atti.

. Yapay Zekanin Muhasebe Hilelerinin Tespitine Etkisi

Muhasebe hileleri, isletmelerin finansal tablolarinda kasitli olarak
yaniltict bilgi sunmalar1 sonucu ortaya ¢ikan manipiilasyonlardir. Finansal

hilelerin tespiti, geleneksel denetim yontemleriyle sinirh kaldiginda, sirketler
daha karmagik ve spesifik manipiilasyon teknikleri gelistirebilmekte ve bu
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durumda finansal piyasalar {izerinde biiyiik riskler yaratmaktadir. Geleneksel
yontemlerin yetersiz kaldigi noktada yapay zeka ve makine 6grenmesi
destekli sistemler, finansal hileleri daha hizli ve dogru bir sekilde tespit etmek
i¢in kullanilabilmektedir.

3.1. Yapay Zekanin Muhasebe Hilelerinin Tespitine Etkisi

Yapay zeka, muhasebe ve denetim siireglerinde otomasyon, anormallik
tespiti, veri analitigi ve tahminleme modelleri gibi bir¢ok alanda etkin bir
rol oynamaktadir. Yapay zeka destekli finansal analiz sistemleri, denetgilere
biiyiik veri kiimeleri {izerinde daha hizli ve detayll analiz yapma imkan
saglayarak, manuel incelemelerde gozden kagabilecek hileli iglemleri
belirlemeye yardimc olmaktadir (Gotthardt vd.,2020:98).

Ozellikle denetim siireglerinde yapay zekinin kullamimi, muhasebe
hilelerinin tespitinde ti¢ temel etki yaratmaktadir.

e Biiylik Veri Analizi ile Anomali Tespiti:

o Geleneksel muhasebe denetim yontemleri belirli 6rneklemler
tizerinden ¢aligirken, yapay zeka biiyiik veri kiimelerini analiz
ederek, tiim iglemleri tarayabilir.

o Yapay zeka destekli sistemler, finansal anomalileri tespit ederek,
muhasebe hilelerini erken tespit edilmesine olanak tanir.

¢ Finansal Raporlarin Manipiilasyonunu Algilama:

o Yapay zeka, tahakkuk esasli muhasebe teknikleri kullanilarak
yapilan gelir artirma ve gider azaltma gibi manipiilasyonlar: tespit
edebilir.

o Makine 6grenmesi algoritmalar1 manipiilatif islemleri daha ytiksek

dogrulukla belirleyebilir.
e Bagimsiz Denetim Siireglerinde Verimlilik Artigi:

o Yapay zeka, denetgilerin rutin gorevlerini otomatiklegtirerek
maliyetleri diigiiriir ve daha kapsamli analizlerin yapilmasina imkan
tanir.

o Yapay zekd destekli sistemler, hileli islemleri daha hizli tespit
edebilir.
3.2. Yapay Zeka Destekli Muhasebe Denetimlerinin Gelecegi

Geleneksel muhasebe hile tespit yontemleri, kurallara dayali ve gegmis
verilerle smirli oldugu igin sirketlerin siirekli degisen manipiilasyon
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tekniklerini yakalamakta zorlanmaktadir. Ancak yapay zeka, 6grenme
yetenegi sayesinde yeni ortaya ¢ikan muhasebe hilelerini de tespit edebilir.

Oniimiizdeki donemde yapay zeki destekli muhasebe denetimleri su
alanlarda daha fazla gelisim gostermesi 6ngoriilmektedir.

* Gergek Zamanh Hile Tespiti: Yapay zeka tabanl denetim sistemleri,
anlik finansal islemleri inceleyerek anormallikleri tespit edebilecek.

* DenetciYapay Zeki Is Birligi: Muhasebe denetgileri, yapay zeki
destekli sistemleri karar destek aract olarak kullanarak daha kapsamli
analizler yapabilecek.

* Tam Otomatik Muhasebe Denetimi: Yapay zekd ve blockchain
teknolojisinin entegrasyonu ile mali denetim siiregleri tamamen
otomatik hale gelebilecektir.

4. YONTEM VE UYGULAMA

Bu ¢alismada, muhasebe hilelerinin tespiti igin yapay zeka tabanl bir Gpt
egitilmesi ve Beneish Modeli ile kargilagtirmali performans analizi yapilmasi
amaglanmugtir. Aragtirma, nicel aragtirma yontemlerine dayali olup, finansal
oran analizi ve makine 6grenmesi tekniklerini bir arada kullanmaktadir.
Caligma kapsaminda ChatGPT-4o tabanli bir yapay zeka modeli egitilmig
ve Borsa Istanbul (BIST) Yakin Izleme Pazar’nda islem goren sirketlerin
mali verileri kullanilarak analizler gergeklestirilmistir. Egitim siirecinde,
ChatGPT-40ya, kendi ara yiizii {izerinden muhasebe hileleri ve 6zellikle
Beneish Modeli hakkinda bilgi verilmis ve olusturulacak yeni GPT’nin
iglevleri agiklayic bir dil ile aktarilmistir. Model, firmanin gegmis 10 yillik
mali verilerini analiz ederek, bir sonraki yilda hile yapma olasiliginin tahmin
edilebilmesi igin egitilmistir. GPT modelinin egitimi, soru-cevap formatinda
yapilarak modelin muhasebe manipiilasyonlarini tespit etme yetkinligi
artirilmugtir.

4.1. Veri Seti ve Orneklem

Caligmada kullanilan veri seti, BIST Yakin Izleme Pazarrnda islem goren
sirketlerin 2013-2022 yillarina ait finansal verilerinden olugmaktadir. Bu
veriler, firmanin ge¢mis performansini analiz etmek ve gelecekte muhasebe
hilesi yapma ihtimalini tahmin etmek amaciyla kullanidmistir. Veriler,
KAP (Kamuyu Aydinlatma Platformu) ve sirketlerin kamuya agik finansal
raporlarindan derlenmistir.

Orneklem segiminde, bagimsiz denetim raporlarinda yer alan olumsuz
goriigler, sermaye piyasast diizenleyicileri tarafindan uygulanan yaptirimlar
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ve girketlerin finansal gostergelerindeki anormallikler dikkate alinarak
manipiilasyon yapma ihtimali yiiksek olan firmalar belirlenmistir.

4.2. Verilerin Analizi ve Yorumlanmasi

Caliymada, Beneish Modeli ile veri setinde bulunan firmalarin geriye
doniik 10 yilik mali verileri ile 9 yillik M-Skorlar1 hesaplanmistir. Ayrica,
yapay zekdya bu firmalarin mali verileri verilerek ayn1 donemlere ait M-Skor
hesaplamalarini yapmast istenmigtir. Bu hesaplamalara iliskin veri setindeki
bir firmaya ait sonuglar Tablo-1’de goriildiigli gibidir. Tablo -2° de ise,
ornek firmalara iligkin manuel hesaplama ve yapay zeki hesaplamalarinin
kargilagtirilmas1 goriilmektedir. Tablo- 2’ye bakildiginda bazi yillara iliskin
farklar bulunmaktadir. Ancak, hile yorumlamasmni etkileyecek farklar
bulunmamaktadir.

Tablo 1: ChatGpt M-Skor Hesaplama Orneji

Full Third Company Beneish Model Results (2013-2022)
yil DSRI GMI SGI DEPI SGAI TATA

0.0797233739
569674

0.937593
94932901

1.11333617 035219320  0.89556135
04472853 425141437 83620101

1.50577377 1.109465853 -0.024383007 -0.4449980
03132292 0039023 24762021 045698925

0.93022419 -0.8779331 0.53077497 & ﬁ: 1.51649216 0.981162778 0.0810524654 0.79301004
EZEELELP] 765215669 82878451 57010164 5304445 694424 50847152

0.84065394 0.62441567 1.84216662 YL 0.54627067 1.316501478 -0.120760371 0.02970903
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5
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Tablo 2: Manuel ve Yopay Zeki Hesaplamalar Karsiastuma Ornesi

SIRKET 1 SIRKET 2 SIRKET 3
VILLAR g;‘;UD MANUEL gﬁUD MANUEL EII{,I;UD MANUEL
2014 -0,71 -1,71 1,34 -1,34 0,44 -0,44
2015 -0,09 -1,09 -1,01 -1,01 0,79 0,82
2016 2,72 2,70 -1,58 -1,59 0,03 -0,03
2017 -0,90 -0,85 -0,54 -0,53 -46,86 -46,85
2018 -1,63 -1,63 -0,39 -0,39 -0,04 -0,04
2019 -4.20 4,18 -1,51 -1,45 -2,20 2,15
2020 -0,10 0,04 -2,67 2,68 5,51 5,53
2021 471 4,56 -0,26 0,27 17,51 16,40
2022 -1,60 -1,61 -2,53 2,53 1,23 0,94

SONUC

Yapilan ¢aligmalar sonucunda, muhasebe hilelerinin tespitinde yapay zeka
destekli analiz araglarinin 6nemli bir potansiyele sahip oldugu goriilmiistiir.
ChatGPT-40 tabanh olarak gelistirilen yapay zekd modelinin finansal
manipiilasyon tespitinde biiylik olgiide tutarli sonuglar irettigi, ancak
tahminleme asamasinda belirli hatalar yaptigi tespit edilmistir. Modelin
gecmis yillara ait finansal veriler lizerinde gergeklestirdigi hesaplamalar
ile gelencksel yontemlerle elde edilen sonuglar biiyiik ©lgiide paralellik
gosterirken, ileriye doniik tahmin yapma siirecinde belirsizlikler ve hata
paylart ortaya ¢tkmugtir. Tablo-3’te sunulan geg¢mis yillara iligkin hesaplama
ve tahmin Ornekleri, modelin dogruluk oranlarimi ve hata paylarim
degerlendirme agisindan 6nemli veriler saglamaktadir.
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Tablo 3: Muhasebe Hilesi Tabhminleme Ornesji

SIRKET 1 SIRKET 2 SIRKET 3

> . > q S q
: giggggggi
~ = 2 ~ ~ >~ >
SETEET R EET A s

2014 |-071 [Var |-1,71 [Var |-1,34|Var |-1,34[Var |-044 |Var |-044 |Var
2015 |-009 [Var [-1,09 [Var |-1,01 [Var [-1,01 [Var [0,79 |Var [0,82 |Var
2016 |-2,72 [Yok [-2,70 [Yok [-1,58 |Var [-1,59|Var 0,03 [Var [-0,03 |Var
2017 |-090 [Var [-0,85 [Var |-0,54|Var [-0,53 |Var |-46,86|Yok |-46,85 |Yok
2018 |-1,63 [Var |-1,63 [Var [-0,39 |Var [-0,39 |Var |-0,04 |Var |-0,04 |Var
2019 |-420 [Yok |4,18[Yok [-1,51|Var |-145|Var [|-220 |Var [-2,15 |Var
2020 |-0,10 [Var [0,04 [Var [2,67|Yok |-2,68|Yok |5,51 [Var [5,53 |Var
2021|471 [Var [4,56 [Var [-0,26 |Var |-027|Var 17,51 |Var 16,40 |Var
2022 |-1,60 [Var |-161 [Var [-2,53|Yok [-2,53|Yok 1,23 [Var (0,94 [Var

2023 0,12 12,08 33,04
(Tahmin) | Diisik | (Yiksek) | Diisik | (Yiiksek) | Yiksek | (Yiiksek)

Tahminleme konusundaki hatalar, muhasebe hilelerinin tespitinde
yapay zeka destekli sistemlerin gelecekte daha da gelistirilmesi gerektigini
ortaya koymaktadir. Ozellikle dogal dil igleme (NLP) ve makine 6grenmesi
tekniklerinin finansal analiz siireglerine entegrasyonu, yapay zekd modellerinin
dogruluk oranlarini artirabilir. Ancak, finansal manipiilasyonlarin dinamik
bir siire¢ olmasi, sirketlerin farkl hile teknikleri gelistirmesi ve finansal
raporlama standartlarinin zamanla degismesi gibi faktorler, yapay zeka
tabanli sistemlerin siirekli olarak giincellenmesini zorunlu kilmaktadir.

Ayrica bu galigma sonucunda, genel amagh dogal dil isleme tabanli yapay
zekalarin, finansal verileri dogrudan analiz etmek yerine metin bazli yorumlar
yaptigr da goriilmiistiir. Bu durum, modelin bazi kritik hesaplamalari
gerceklestiremeyerek  belirli  durumlarda  belirsizlik  igeren tahminler
iiretmesine veya kesin yargilar vermekten kaginmasina neden olmaktadir.

Bu dogrultuda, sadece genel dil isleme yeteneklerine sahip yapay
zekilar yerine, muhasebe hilelerine 6zgli egitim almig ve finansal analiz
stireglerinde makroekonomik gostergeleri de degerlendirebilen 6zel yapay
zekd modellerinin geligtirilmesi daha giivenilir ve dogru sonuglar iiretecektir.
Boyle bir model, piyasa dalgalanmalarini, ekonomik krizleri ve diizenleyici
degisiklikleri dikkate alarak finansal manipiilasyonlart daha kapsaml analiz
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edebilir ve daha isabetli tahminlerde bulunabilir. Bu sayede, hem girketlerin
hem de finansal diizenleyici kurumlarin hileli iglemleri daha erken tespit
edebilmesi miimkiin olacak, yapay zekdnin muhasebe denetim siireglerine
entegrasyonu daha etkin hale gelecektir.

Tiim bu bulgular goéz oniinde bulunduruldugunda, ChatGPT gibi
yapay zekalarin muhasebe hilelerinin tespitinde tamamlayici bir arag
olarak biiyiik bir potansiyele sahip oldugu ve zaman tasarrufu sagladigy,
ancak mevcut haliyle gelencksel denetim yontemlerinin yerini tamamen
alamayacag1 anlagilmaktadir. Yapay zeka tabanli sistemlerin gelecekte daha
gelismis tahminleme algoritmalar1 ve sektor bazli analizlerle desteklenmesi,
finansal manipiilasyonlarin daha erken ve dogru bir sekilde tespit edilmesini
saglayabilir. Ayrica, biiyiik veri analitigi, derin 6grenme ve yapay sinir aglar
gibi teknolojilerle entegre edilen modeller, denetim siireglerinin hizlanmasina
ve hata paylarinin azalmasina 6nemli katkilar sunabilir.

Sonug olarak, ChatGPT-4o0 gibi yapay zeka tabanli araglarin muhasebe
hile tespiti alaninda 6nemli bir geligme sagladigy, ancak daha ytiksek dogruluk
oranlarma ulagabilmesi i¢in ek veri kaynaklari, algoritmik iyilestirmeler ve
sektor bazli analizlerle desteklenmesi gerektigi soylenebilir. Bu tiir sistemlerin
gelecekte denetim firmalari, finans kuruluslari ve diizenleyici kurumlar
tarafindan daha yaygin bir sekilde kullanilmas: beklenmektedir.
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